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PRESENTACION

El efecto que ha supuesto para las Regiones europeas la creacion, por parte de la
Union Europea, de un espacio geografico, politico, econémico y social comun, ha dejado
desfasados, por limitados, los tradicionales ambitos de comparacion regionales, los cuales,
habitualmente, estaban circunscritos a los territorios incluidos dentro de las fronteras de cada
estado respectivo. Este hecho conduce de forma obligada, si se quiere conocer la ubicacion
de la Comunidad de Madrid en la Europa Comunitaria, entorno en el cual debe competir, a una
ampliacion del tradicional marco referencial de contraste de situacién y evoluciéon; marco en el
que se debe incluir, al menos, a las distintas Regiones que conforman el territorio europeo
comunitario.

En este sentido, el Instituto de Estadistica de la Comunidad de Madrid, en cumplimiento
de su funcién elaboradora de estadisticas de sintesis de interés para la Comunidad de Madrid,
ha comenzado a ofrecer, bien sea a través de Internet (GA-Zeta Estadistica) o bien sea
iniciando el proceso de creacién de un Banco de Datos de Paises y Regiones Europeas,
analisis estadisticos de comparativas europeas.

En esta linea de actuacion es donde se debe incluir el trabajo que aqui se presenta
el cual tiene como objetivos primordiales, por una parte, ofrecer, en términos objetivos, una
tipologia de las Regiones europeas que sirva para enmarcar la situacion de nuestra Comunidad
en la Unién Europea y, por otra, ser base para investigaciones futuras, ya sean del tipo de
comparativa estadistica o ya sean del de caracter mas analitico e interpretativo.

El Gobierno de Madrid, al poner a disposicion de la Sociedad esta publicacion, quiere
aportar una informacion que sea de utilidad para la toma de decisiones en el ambito regional,
lo que pienso que redundara en el beneficio de la competitividad de nuestra Region vy, por
tanto, contribuira a su desarrollo.

Por ultimo, no quisiera finalizar este comentario sin agradecer a todos aquellos que han
participado en la realizaciéon de este estudio su esfuerzo y dedicacion.

Antonio BETETA BARREDA
CONSEJERO DE HACIENDA
DE LA COMUNIDAD DE MADRID
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1. INTRODUCCION

Espafia, y por lo tanto las diferentes Comunidades Autdnomas, forman
parte de una complicada estructura politica, social y econémica, resultado de
su integraciéon en el seno de la Unién Europea. Esta pertenencia provoca la
necesidad de tomar decisiones de diferente indole y en diferentes campos que
pueden tener repercusiones importantes en las economias locales. Decisiones
que pueden afectar a varios paises simultaneamente (ejemplo: trasvase de
agua de Francia a Catalufia), a paises individualmente, a regiones o
comunidades, a municipios, etc... . A la hora de tomar estas decisiones
siempre cabe la posibilidad de cometer errores por falta de informacion objetiva
sobre cual es la realidad socioeconémica de tal economia local. En este
sentido se hace necesario disponer de mecanismos cuantitativos objetivos que
permitan alcanzar tal conocimiento, y que permitan tomar decisiones que
basadas en una informacién elaborada correctamente y facilmente

interpretable, resulten lo mas justas, equilibradas y homogéneas posibles.

Es licito, por lo tanto, plantearse la posibilidad de definir clasificaciones
que permitan integrar paises, regiones, provincias o municipios en distintos
grupos de caracteristicas analogas. Las diferencias entre estos grupos se

estableceran con base a la existencia de patrones socioecondémicos diferentes.

El objetivo del presente trabajo consiste en buscar, a través de técnicas
estadisticas de analisis multivariante, una caracterizacion socioeconémica de
las diferentes regiones que integran la Unién Europea de tipo NUTS2
(Unidades Territoriales Estadisticas de nivel 2). Este tipo de regiones se
corresponde con lo que en Espafa constituyen las Comunidades Auténomas.
Partiremos de una matriz de datos constituida por las observaciones de un
conjunto de variables socioeconémicas (recogidas en columnas) en las
distintas regiones (NUTS2) (recogidas en las filas). A partir de esta informacion

trataremos como objetivo ultimo del trabajo, encontrar grupos o conglomerados



diferentes que se caracterizaran por presentar patrones diferenciados de
comportamiento socioeconémico, generando de esta manera una tipologia que

permite clasificar dichas regiones.

Las fases fundamentales del trabajo deducidas del planteamiento

anterior seran:

1) Buscar las variables socioeconomicas idéneas, reducir su dimension
e interpretar posibles nuevas variables de mayor capacidad
explicativa.

2) Agrupar regiones con caracteristicas analogas formando parte de un
conglomerado, con base en las variables elaboradas previamente.

3) Analisis y descripcion del patrén de comportamiento socioeconémico

de cada conglomerado.

El presente trabajo se ha desarrollado en las siguientes etapas:

|.- Seleccion del conjunto de variables socioecondmicas mas
representativas y significativas que caracterizan a las NUTS2 a partir de
los datos disponibles.

Il.- Reduccion del numero de variables socioeconémicas a un conjunto
de variables denominadas factores, en nimero menor a las variables
iniciales, pero no obstante con una capacidad explicativa similar al
conjunto original de variables.

Ill.- Basqueda de grupos o conglomerados a partir de los valores
correspondientes a las variables analizadas.

IV.- Analisis y establecimiento del patrén de comportamiento
socioeconémico o tipologia socioeconémica de cada uno de los grupos

o conglomerados obtenidos.
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2. DATOS

En el presente trabajo haremos uso de las estadisticas oficiales
recogidas por EUROSTAT en su base de datos regionales Newcronos-REGIO,
en donde se recopilan las estadisticas comparables mas significativas de la
situacion social y econémica de las regiones de la Union Europea. REGIO
contiene series cronologicas que pueden remontarse hasta 1970 y que llegan,
en algunos casos, hasta 1997.

En esta base de datos las regiones europeas estan clasificadas de
acuerdo a unidades territoriales estadisticas que reciben el nombre genérico
de NUTS. Se ordenan las regiones de la UE en tres niveles de clasificacion

articulados entre si, en la forma:

e Nivel 0: corresponderia a cada uno de los estados miembros de la
UE (NUTSO0)

e Niveles 1, 2 y 3: correspondientes a definiciones territoriales de
menor extension espacial o administrativa (NUTS1, NUTS2 y
NUTS3).

En el caso de Espafia, una NUTS1 corresponderia a varias
Comunidades Auténomas unidas, una NUTS2 seria una Comunidad Auténoma
y una NUTS3 seria una provincia (la NUTSO seria la propia Espana). En la

tabla | aparece la correspondencia para los demas paises de la UE.

Las estadisticas se presentan generalmente en los niveles 1y 2
de las NUTS. El presente trabajo se centra en el analisis comparativo de las
NUTS2.

1



En la figura 1 aparece un mapa con los codigos de las NUTS2 (mapa
desplegable). Asimismo, en las dos siguientes paginas aparecen recogidos los

nombres de cada una de las regiones codificadas en dicha figura.
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CODIGO DESCRIPCION

AUSTRIA

AT11 BURGENLAND

AT12 NIEDEROESTERREICH
AT13 WIEN

AT21 KAERNTEN

AT22 STEIERMARK

AT31 OBEROESTERREICH
AT32 SALZBURG

AT33 TIROL

AT34 VORARLBERG

BELGICA

BE1 REG.BRUXELLES-CAP/BRUSSELS
HFDST. GEW.

BE21 ANTWERPEN

BE22 LIMBURG (B)

BE23 OOST-VLAANDEREN

BE24 VLAAMS BRABANT

BE25 WEST-VLAANDEREN

BE31 BRABANT WALLON

BE32 HAINAUT

BE33 LIEGE

BE34 LUXEMBOURG (B)

BE35 NAMUR

ALEMANIA

DE11 STUTTGART
DE12 KARLSRUHE
DE13 FREIBURG

DE14 TUEBINGEN
DE21 OBERBAYERN
DE22 NIEDERBAYERN
DE23 OBERPFALZ
DE24 OBERFRANKEN
DE25 MITTELFRANKEN
DE26 UNTERFRANKEN
DE27 SCHWABEN

DE3 BERLIN

DE4 BRANDENBURG
DES BREMEN

DE6 HAMBURG

DE71 DARMSTADT

DE72 GIESSEN

DE73 KASSEL

DES8 MECKLENBURG-VORPOMMERN
DES1 BRAUNSCHWEIG
DE92 HANNOVER
DE93 LUENEBURG
DE%4 WESER-EMS
DEA1 DUESSELDORF
DEA2 KOELN

DEA3 MUENSTER
DEA4 DETMOLD

DEAS ARNSBERG

DEB1 KOBLENZ

DEB2 TRIER
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CODIGO DESCRIPCION

DEB3 RHEINHESSEN-PFALZ
DEC SAARLAND

DED1 CHEMNITZ

DEE1 DESSAU

DEE2 HALLE

DEE3 MAGDEBURG

DEF SCHLESWIG-HOLSTEIN
DEG THUERINGEN
DINAMARCA

DK DANMARK

ESPANA

ES11 GALICIA

ES12 PRINCIPADO DE ASTURIAS
ES13 CANTABRIA

ES21 PAIS VASCO

ES22 COMUNIDAD FORAL DE NAVARRA
ES23 LA RIOJA

ES24 ARAGON

ES3 COMUNIDAD DE MADRID
ES41 CASTILLA Y LEON
ES42 CASTILLA-LA MANCHA
ES43 EXTREMADURA

ES51 CATALUNA

ES52 COMUNIDAD VALENCIANA
ES53 ISLAS BALEARES

ES61 ANDALUCIA

ES62 REGION DE MURCIA
ES63 CEUTA Y MELILLA

ES7 CANARIAS

FINLANDIA

Fl11 UUSIMAA

Fl12 ETELAE-SUOMI

FI13 ITAE-SUOMI

Fl14 VAELI-SUOMI

FI15 POHJOIS-SUOMI

FI2 AHVENANMAA/AALAND
FRANCIA

FR1 ILE DE FRANCE

FR21 CHAMPAGNE-ARDENNE
FR22 PICARDIE

FR23 HAUTE-NORMANDIE
FR24 CENTRE

FR25 BASSE-NORMANDIE
FR26 BOURGOGNE

FR3 NORD-PAS-DE-CALAIS
FR41 LORRAINE

FR42 ALSACE

FR43 FRANCHE-COMTE

FR51 PAYS DE LA LOIRE
FR52 BRETAGNE

FR53 POITOU-CHARENTES
FR61 AQUITAINE



CODIGO DESCRIPCION

FR62 MIDI-PYRENEES

FR63 LIMOUSIN

FR71 RHONE-ALPES

FR72 AUVERGNE

FR81 LANGUEDOC-ROUSSILLON
FR82 PROVENCE-ALPES-COTE D'AZUR
FR83 CORSE

FR91 GUADELOUPE

FR92 MARTINIQUE

FR93 GUYANE

FR94 REUNION

GRECIA

GR11 ANATOLIKI MAKEDONIA, THRAKI
GR12 KENTRIKI MAKEDONIA
GR13 DYTIKI MAKEDONIA
GR14 THESSALIA

GR21 IPEIROS

GR22 IONIA NISIA

GR23 DYTIKI ELLADA

GR24 STEREA ELLADA
GR25 PELOPONNISOS

GR3 ATTIKI

GR41 VOREIO AIGAIO

GR42 NOTIO AIGAIO

GR43 KRITI

IRLANDA

IE IRELAND

ITALIA

T PIEMONTE

IT12 VALLE D’AOSTA

IT13 LIGURIA

IT2 LOMBARDIA

IT31 TRENTINO-ALTO ADIGE
IT32 VENETO

IT33 FRIULI-VENEZIA GIULIA
IT4 EMILIA-ROMAGNA

IT51 TOSCANA

IT52 UMBRIA

IT53 MARCHE

IT6 LAZIO

IT71 ABRUZZO

IT72 MOLISE

IT8 CAMPANIA

IT91 PUGLIA

IT92 BASILICATA

IT93 CALABRIA

ITA SICILIA

ITB SARDEGNA
LUXEMBUR

LU LUXEMBOURG (GRAND-DUCHE)
HOLANDA

NL11 GRONINGEN

NL12 FRIESLAND

NL13 DRENTHE

NL21 OVERIJSSEL

NL22 GELDERLAND
NL23 FLEVOLAND

NL31 UTRECHT

NL32 NOORD-HOLLAND
NL33 ZUID-HOLLAND

CODIGO DESCRIPCION

NL34 ZEELAND

NL41 NOORD-BRABANT

NL42 LIMBURG (NL)

PORTUGAL

PT11 NORTE

PT12 CENTRO (P)

PT13 LISBOA E VALE DO TEJO

PT14 ALENTEJO

PT15 ALGARVE

PT2 ACORES

PT3 MADEIRA

SUECIA

SEO1 STOCKHOLM

SE02 OESTRA MELLANSVERIGE

SE03 SMAALAND MED OEARNA

SE04 SYDSVERIGE

SE05  VAESTSVERIGE

SE06 NORRA MELLANSVERIGE

SEO07 MELLERSTA NORRLAND

SE08 OEVRE NORRLAND

REINO UNIDO

UK11 CLEVELAND, DURHAM

UK12 CUMBRIA

UK13 NORTHUMBERLAND, TYNE AND WEAR

UK21 HUMBERSIDE

UK22 NORTH YORKSHIRE

UK23 SOUTH YORKSHIRE

UK24  WEST YORKSHIRE

UK31 DERBYSHIRE, NOTTINGHAMSHIRE

UK32 LEICESTERSHIRE,
NORTHAMPTONSHIRE

UK33 LINCOLNSHIRE

UK4 EAST ANGLIA

UK51 BEDFORDSHIRE, HERTFORDSHIRE

UK52 BERKSHIRE, BUCKINGHAMSHIRE,
OXFORDSHIRE

UK53 SURREY, EAST-WEST SUSSEX

UK54 ESSEX

UK55  GREATER LONDON

UK56 HAMPSHIRE, ISLE OF WIGHT

UK57 KENT

UK61 AVON, GLOUCESTERSHIRE, WILTSHIRE

UK62 CORNWALL, DEVON

UK63 DORSET, SOMERSET

UK71 HEREFORD & WORCESTER,
WARWICKSHIRE

UK72 SHROPSHIRE, STAFFORDSHIRE

UK73  WEST MIDLANDS (COUNTY)

UK81 CHESHIRE

UK82 GREATER MANCHESTER

UK83  LANCASHIRE

UK84 MERSEYSIDE

UK91 CLWYD, DYFED, GWYNEDD, POWYS

UK92 GWENT, MID-SOUTH-WEST
GLAMORGAN

UKA1 BORDERS-CENTRAL-FIFE-LOTHIAN-
TAYSIDE

UKA2  DUMFRIES & GALLOWAY,
STRATHCLYDE

UKA3  HIGHLANDS, ISLANDS

UKA4  GRAMPIAN

UKB NORTHERN IRELAND
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NUTS1 NUTS2 NUTS3

Bélgica (be) Regions Provinces Arrondissements
Dinamarca (dk) Amter
Alemania (de) Lander Regierungsbezirke Kresei
Grecia (gr) NUTS2 groupings Development Nomoi
regions
Espafia (es) NUTS2 groupings Comunidades Provincias
Autébnomas
Francia (fr) ZEAT + DOM Régions + DOM Départements +
DOM
Irlanda (ie) Planning regions
Italia (it) NUTS2 groupings Regioni Provincie
Luxemburgo (lu)
Holanda (nl) Landsdelen Provincies COROP-Regio’s
Austria (at) Gruppen von Bundeslander Gruppen von
Bundeslandern Politischen
Bezirken
Portugal (pt) NUTS2 groupings Comissoes de Grouping of
coordenagao concelhos
regional + regioes
autonomas
Finlandia (fi) Manner- Suuralueet Maakunnat Lan
Suomi/Ahvenanm
aa
Suecia (se) Riksomraden Lan

Reino Unido (uk) Standard regions NUTS3 groupongs Counies,local
authority regions
Tabla |. Correspondencia entre niveles NUTS y divisiones administrativas nacionales.

En REGIO, banco de datos regionales de Eurostat, estan disponibles:
series cronolégicas y estadisticas detalladas como poblacién por grupos de
edad de cinco anos, defunciones por edad y sexo, resultados de encuestas
comunitarias sobre fuerzas de trabajo, agregados de cuentas econémicas en
diecisiete ramas, clasificacion detallada de la produccién agraria e indicadores
estadisticos en el nivel NUTS3 (superficie, nacimientos y defunciones, tasas de

desempleo, producto interior bruto).

Antes de entrar en detalle sobre cuales han sido las variables

seleccionadas para la realizacion del presente trabajo, se considera oportuno
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realizar comentarios, de forma general, sobre los datos, agrupados en distintas
areas, y sobre algunos de los indicadores mas interesantes que ofrece el
manual REGIO (Eurostat, 1996).

2. 1. NOTAS EXPLICATIVAS

Resumimos los conceptos que integran las distintas areas de
observacién, recogiendo en cada una de ellas puntualizaciones precisas para

la mejor interpretacion de la calidad y homogeneidad de los datos disponibles.

I. Demografia

La poblacién comprende las personas que residen normalmente en el
pais (incluso si se encuentran temporalmente ausentes), asi como los militares
y diplomaticos nacionales (y sus familias) con destino en el extranjero; excluye,

en cambio, a los militares y diplomaticos extranjeros que residen en el pais.

La poblaciéon media en Irlanda corresponde a la poblacion a finales de
abril. En la Republica Federal de Alemania representa la media aritmética entre
los datos mensuales de poblacién. En los demas Estados miembros, es la
media entre los datos de poblacion a comienzo y fin de afo. Para el Reino

Unido, excepcionalmente:

B la poblacién incluye las fuerzas armadas extranjeras destinadas en
el Reino Unido.

. los datos de poblacion tienen fecha de 30 de junio en vez de 1 de
enero.

- los movimientos de poblacion (nacimientos, defunciones, balances
migratorios) se registran entre el 30 de junio del afo de referencia

y el 30 de junio del afio siguiente.

18



ll. Actividad y desempleo

Los datos sobre actividad de la poblacién provienen de la encuesta

comunitaria sobre las fuerzas de trabajo.

Los datos de desempleo han sido estimados combinando los resultados
de la encuesta comunitaria sobre las fuerzas de trabajo con informacién sobre
las estructuras regionales del desempleo registrado. Para Espafa, ltalia,
Portugal y Paises Bajos, la estructura regional del nimero de desempleados
se recoge de las encuestas nacionales sobre poblacién activa y empleo.

De acuerdo con las recomendaciones de la Oficina Internacional de
Trabajo, la presentacion de los resultados referentes al desempleo y a la

actividad se ha ajustado a los siguientes criterios:

- el desempleo incluye parados que buscan empleo, que han
realizado gestiones concretas para encontrar uno y que se
encuentran disponibles de inmediato.

- las fuerzas de trabajo abarcan a las personas que tienen un

empleo y a las personas en paro.

lll. Agregados econémicos

Las cuentas regionales por ramas de actividad se elaboran con arreglo

al Sistema Europeo de Cuentas Econémicas Integradas (SEC):

- El valor afadido bruto a precios de mercado y la formacién bruta

de capital fijo se evalian segun el sistema de registro neto del
IVA.

19



- La remuneracién de los asalariados comprende los sueldos y
salarios brutos, las cotizaciones reales a cargo de los
empresarios y las cotizaciones sociales ficticias.

- El empleo comprende a los residentes y no residentes que
trabajan en unidades productoras residentes (concepto interior

del empleo).

Aunque el SEC-REG prevea una clasificacion de los agregados en
diecisiete ramas, se trabajara con una clasificacion agregada en seis ramas
(NACE-CLIO R6). Por contraposiciéon al concepto de sector, que corresponde
al agrupamiento de unidades llamadas institucionales (empresas), el concepto
de rama corresponde al agrupamiento de unidades llamadas de produccion
homogénea.

IV. Investigacion y desarrollo

La investigacion y el desarrollo comprenden todas las actividades
creativas emprendidas de manera sistematica con objeto de aumentar el
conjunto de conocimientos, asi como la utilizacion de dichos conocimientos

para nuevas aplicaciones.

Los gastos en I+D: los gastos en |+D abarcan todos los recursos
utilizados para la realizacion de |+D. Esta partida comprende los gastos
corrientes de personal, los gastos de funcionamiento y los gastos de capital

(por ejemplo: locales y equipos).

El personal de I+D: la partida ‘Personal de 1+D' comprende todas las
personas empleadas en los sectores de |+D, asi como los administradores o el
personal administrativo cuyos servicios estan directamente relacionados con

las tareas de |+D.

20



Los sectores de [+D: la estructura de los sectores en el ambito de [+D
difiere en un aspecto importante de la estructura de los sectores en las cuentas
nacionales. Debido a la especial importancia del sector de las instituciones
universitarias y similares, el sector ‘Administracion’ de las cuentas nacionales
ha sido dividido en dos: ‘Sector estatal’ y ‘Sector de la ensefianza superior'.
Este altimo comprende las universidades, los institutos tecnolégicos y todas las
demas instituciones tales como los centros de investigacion, centros
experimentales y clinicas que trabajan en estrecha colaboracion con los

centros de ensefianza superior.

V. Agricultura

Las cabafas bovinas, porcinas, ovinas y caprinas son generalmente las
que resultan de las encuestas comunitarias del mes de diciembre. Para los
Paises Bajos, Reino Unido y Dinamarca, los resultados que aparecen en dicha
encuesta se han regionalizado sobre la base de los resultados de otra
encuesta realizada durante el mismo afo. Los censos de caballos resultan de
encuestas o recuentos nacionales realizados bien en mayo o junio, bien en

diciembre.

Los conceptos adoptados para establecer las cuentas de la agricultura a
escala regional son idénticos a los definidos para las cuentas a escala
nacional. De todos modos, con el fin de garantizar la coherencia entre las
producciones finales (y los consumos intermedios) a las diversas escalas
geograficas, las compras de productos agrarios intermedios a otra regién del
mismo pais se registran como produccion final negativa y no como consumo

intermedio.

Los datos sobre la estructura de las explotaciones agrarias provienen de

la encuesta comunitaria de 1988-1989.
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VI. Energia

La produccién de petréleo bruto excluye la gasolina natural y los otros
productos condensados que se obtienen durante la produccion, depuracion y
estabilizacion del gas natural, excepto en aquellos casos en que dichos

productos experimentan una transformacion en las refinerias.

La producciéon de gas natural esta libre de evacuados, quemados en la
antorcha, ensayos de produccién y reinyeccion en el yacimiento, pero cubre el
consumo propio de los productores, asi como el gas natural asociado y no

asociado, el grisu y los gases cloacales.

La produccion neta de energia eléctrica se calcula a la salida de las
centrales, es decir, deduciendo el consumo de los servicios auxiliares y las

pérdidas sufridas en los transformados de las centrales.

ViI: Transportes

Los movimientos de mercancias se evalian en el marco de las
encuestas comunitarias relativas a transportes por carretera, por ferrocarril y
por vias navegables interiores.

- Transportes por carmretera: la encuesta se refiere a vehiculos
matriculados en un Estado miembro de la Comunidad, que circulen en el
territorio de dicho Estado miembro o entre dicho Estado miembro y otro
pais. Pueden excluirse del campo de la encuesta los vehiculos cuya
carga util no exceda las 3,5 toneladas o cuyo peso total de carga
autorizado no exceda las 6 toneladas.

- Transportes por ferrocarril: la encuesta se refiere a los principales

ferrocarriles situados en el territorio de los Estados miembros vy

destinados al trafico publico; excluye el trafico de servicio con fines no
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comerciales, el equipaje y los coches que lleven los pasajeros y el
correo por cuenta de las administraciones de correos.

- Transportes por vias navegables: la encuesta se refiere a los
barcos de navegacioén interior, cualquiera que sea su pais de registro o
de matricula; pero no se aplica a los barcos de menos de 50 toneladas
de carga maxima (Paises Bajos: 20 toneladas). Ademas, la encuesta no
cubre: los barcos dedicados principalmente al transporte de viajeros, los
transbordadores, los barcos utilizados uUnicamente con fines no
comerciales por parte de las administraciones portuarias o las
autoridades publicas, los barcos que se utilizan so6lo para el
avituallamiento de combustibles o el almacenaje y los barcos no
destinados al transporte de mercancias, como los barcos pesqueros, los
dragadores, los talleres flotantes, los barcos vivienda y los barcos de
recreo (no se aplica a los Paises Bajos).

- Transportes maritimos: se incluye el trafico que no atafie mas que
a un puerto (avituallamiento, pesca, trafico con las instalaciones
perforadoras en el mar), excepto para la Republica de Alemania,
Francia, Italia y Dinamarca.

Para el Reino Unido, este concepto incluye arena dragada, grava, etc.,
descargada en el puerto por razones comercial, trafico de y a
instalaciones en el mar; el material embarcado para desecho en el mar;
y excluye barcos de avituallamiento, de almacén y de pescado.

- Transporte aéreo: los pasajeros que cambien de aeronave en un
aeropuerto se cuentan a la llegada y a la salida, mientras que los

pasajeros que continlen viaje en la misma aeronave se consideran en
transito.

Los datos relativos al transporte maritimo y aéreo se refieren al trafico

nacional e internacional. El trafico de los puertos y aeropuertos pequefios

puede no tomarse en cuenta mas que en los totales nacionales.
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Vill. Condiciones de vida

- Salud: las causas de defuncion se definen de acuerdo con la

clasificacién internacional de enfermedades de la Organizacion Mundial
de la Salud (ver tabla II).

Clasificacion OMS

Causas

001-999
390-459
410-414
430-438
140-208
151,163,154
162

174-180

250
480-486,490-493
571

042-044

E 800- E949
E 810- E819
E 950- E959

Todas las causas de muerte

Trastornos del sistema circulatorio

Afecciones isquémicas del corazéon

Afecciones cerebrovasvulares

Neoplasmas malignos:

Neoplasmas malignos de estémago, colon, recto y ano
Neoplasmas malignos de traquea, bronquios y pulmoén
Neoplasmas malignos de pecho y cuello uterino
Diabetes mellitus

Neumonia, Bronquitis, enfisema y asma

Afecciones hepaticas crénicas y cirrosis

SIDA

Accidentes y efectos adversos

Accidentes de carretera

Suicidios y autolesiones

Tabla Il. Clasificacién internacional de enfermedades de la OMS.

- Ensenanza: los datos cubren los alumnos y estudiantes inscritos

a tiempo parcial o completo, en establecimientos situados en el territorio

nacional o regional. En algunos paises puede haber diferencias entre la

suma de regiones y el total nacional. Esto es debido no sélo al redondeo

de las cifras sino también a que ciertos tipos de educacion, como la

especial y a distancia, no se clasifican por regiones.

- Viviendas: las cifras muestran el numero de hogares cuya

construccion fue terminada en el afio de referencia, con la excepcién de

Bélgica, donde las cifras detallan los hogares cuya construccion fue

iniciada en el afio de referencia.
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Principales indicadores

Poblacién: el concepto de poblacion que se aplica es el de poblacion
residente. Se emplea la poblaciéon media para los calculos de densidad, del
indice de natalidad y del PIB por habitante.

Indice de natalidad: relacién entre los nacidos vivos y el total de la
poblacién residente.

Mortalidad infantil: relaciéon entre las muertes antes de un afio y los nacidos
Vvivos.

Indice de actividad e indice de desempleo: el indice de actividad es la
relaciéon entre la poblacién activa y la poblacion total de la misma edad; el
indice de desempleo es la relacién entre el nimero de parados y la
poblacién activa.

Grado de dependencia: relacion entre las poblaciones inactiva y activa
Empleo: mide el empleo sobre la base del lugar de residencia.

Disparidades del producto interior bruto: puesto que el SEC-REG (Sistema
Europeo de Cuentas Econdtmicas Regionales) no prevé actualmente la
clasificacion regional del PIB, los PIB nacionales establecidos segtin el SEC
se clasifican de acuerdo con la Ultima distribuciéon regional de los valores
afadidos brutos al coste de los factores en cada pais (excepto para
Portugal: PIB a precios de mercado). Los PIB regionales obtenidos se
convierten en ecus o en paridades de poder adqusitivo (PPA), referidos a la
poblacion media o al empleo interior, y se expresan en indices referidos a la

media comunitaria.
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3. SELECCION Y DEFINICION DE LAS VARIABLES UTILIZADAS
EN EL PROYECTO

Para la realizacion del presente estudio se ha procedido en primer lugar
a la seleccién y definicion de las variables-indicadores a utilizar de acuerdo con
su significado, interpretacién y mayor contenido real de descripcion de las
caracteristicas socioeconémicas cuya tipologia se pretende. Casi todas ellas
se obtienen como cocientes (ratios) a fin de eliminar los problemas de escala
en la medida correspondiente. Se han clasificado en ocho grupos atendiendo a
la informacion utilizada para su calculo, a su significado y respetando la
estructura estadistica de la propia base de datos de REGIO, tal y como se ha

descrito en el apartado anterior.

Describimos a continuacion dichas variables sefialando en primer lugar
su representacion abreviada (cuatro digitos), a continuacion la definicion del
caracter o magnitud medida por la misma y por Gltimo la forma de su

obtencion.
0. Indicadores de control

Superfi: Superficie total (en miles de hectareas) de cada uno de los NUTS2

PoblacTotal: Habitantes (en miles) para cada uno de los NUTS2

PRIMER GRUPO: Variables demograficas

* Indicadores de poblacion por edad y sexo:

1m20: Proporcién de poblacién masculina menor de 20 afios (%):
Se ha obtenido mediante el cociente entre la poblacion masculina menor de 20

afnos y la poblacién total.
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1m64: Proporcién de poblacién masculina entre 20 y 64 afios (%):
Se ha obtenido mediante el cociente entre la poblacion masculina entre 20 y 64

afos y la poblacién total.

1m99: Proporcién de poblacién masculina mayor de 64 afios (%):
Se ha obtenido mediante el cociente entre la poblacién masculina mayor de 64
y la poblacion total.

1f20: Proporcion de poblacién femenina menor de 20 afios (%):
Se ha obtenido mediante el cociente entre la poblacién femenina menor de 20

afos y la poblacion total.

1f64: Proporcion de poblacion femenina entre 20 y 64 afios (%):
Se ha obtenido mediante el cociente entre la poblacion femenina entre 20 y 64

anos y la poblacion total.

1f99: Proporcién de poblacién femenina mayor de 64 afos (%):
Se ha obtenido mediante el cociente entre la poblacién femenina con mas de

64 afos y la poblacién total.

1gdp: Grado de dependencia (tanto por uno):
Se ha obtenido mediante el cociente entre la poblacién inactiva y la poblacién

activa.

1evo: Tasa de crecimiento de la poblacion desde 1984 a 1994 (%):

Evolucion del crecimiento de la poblacion desde 1984 a 1994 .

* Densidad de poblacion:
1dpo: Densidad de poblacion (hab/ha):
Se ha obtenido mediante el cociente entre poblacion total y superficie en

hectareas.
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* Indicadores de mortalidad:
1aca: Proporcion de defunciones por accidentes y catastrofes (tanto por uno):
Se ha obtenido mediante el cociente entre el nimero de defunciones por

accidentes y catastrofes y el nimero total de defunciones.

1sui: Proporcion de defunciones por suicidio (tanto por uno):
Se ha obtenido mediante el cociente entre el nUmero de defunciones por

suicidio y el numero total de defunciones.

1can: Proporcion de defunciones por cancer (tanto por uno):
Se ha obtenido mediante el cociente entre el niumero de defunciones por

cancer y el numero total de defunciones.

1cir: Proporcion de defunciones por enfermedades del aparato circulatorio
(tanto por uno):
Se ha obtenido mediante el cociente entre el nimero de defunciones por

enfermedades del aparato circulatorio y el nimero total de defunciones.

1neu: Proporcion de defunciones por enfermedades respiratorias (tanto por
uno):
Se ha obtenido mediante el cociente entre el nimero de defunciones por

enfermedades respiratorias y el nimero total de defunciones

1mot: Tasa de mortalidad (tanto por mil):

Numero de defunciones por cada mil habitantes.
* Indicadores de natalidad:

1nat: Tasa bruta de natalidad: (tanto por mil):

Numero de nacidos por cada mil habitantes.
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1fec: Tasa de fecundidad (tanto por uno):
Se ha obtenido mediante el cociente entre el nimero de nacidos vivos en un

afno y el nimero de mujeres fecundas (de 15 a 49 anos).

SEGUNDO GRUPO: Variables de actividad

2 tam: Tasa de actividad masculina (%):
Se ha obtenido como cociente entre la poblaciébn activa masculina y la

poblacién masculina mayor de 15 afios.

2taf: Tasa de actividad femenina (%):
Se ha obtenido como cociente entre la poblacion activa femenina y la

poblacién femenina mayor de 15 anos.

2pam: Tasa de paro masculino (%):
Se ha obtenido como cociente entre el nimero de parados masculinos y la

poblacién activa masculina.

2paf: Tasa de paro femenino (%):
Se ha obtenido como cociente entre el numero de mujeres en paro y la

poblacién activa femenina.

2pjm: Tasa de paro juvenil masculino (%):

En este caso se trabaja con los varones parados menores de 25 afos.

2pjf: Tasa de paro juvenil femenino (%):

En este caso se trabaja con mujeres paradas menores de 25 afios.
2pld: Proporcion de paro de larga duracién (%):

Se define como el cociente entre el nimero de parados durante mas de un afio

(larga duracion) y la poblacion activa.
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2hog: Nimero de hogares por habitante (n® hogares/habitante):

Se define como el cociente entre el nUmero de hogares y la poblacién total.

2eag: Proporcion de ocupados en agricultura (%):
Se define como el cociente entre nimero de ocupados en agricultura y la

poblacién activa.

2ein: Proporcion de ocupados en la industria (%):
Se define como el cociente entre niUmero de ocupados en la industria y la

poblacién activa.

2ese: Proporcion de ocupados en el sector servicios (%):
Se define como el cociente entre niumero de ocupados en el sector servicios y

la poblacién activa.

TERCER GRUPO: Variables econémicas

3pib: PIB por habitante (ecus/habitante):
Se define como el cociente entre el producto interior bruto y la poblacién total.

3vaa: Proporcion del VABCF agricola (tanto por uno):
Se define como el cociente entre el valor afiadido bruto agricola a coste de los

factores y el valor afiadido bruto total a coste de los factores.

3vai: Proporciéon del VABCF industrial (tanto por uno):
Se define como el cociente entre el valor anadido bruto industrial a coste de los

factores y el valor afiadido bruto total a coste de los factores.

3vas: Proporcion del VABCF del sector servicios (tanto por uno):
Se define como el cociente entre el valor anadido bruto del sector servicios a

coste de los factores y el valor afadido bruto total a coste de los factores.
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CUARTO GRUPO: Variablesde | + D

4eid: Proporcion de personas empleadas en I1+D en ensefianza, empresa
privada y estado (tanto por uno):

Se define como el cociente entre el nUumero de personas empleadas en |+D en
ensefanza, empresa privada y estado (incluido en todas ellas personal

administrativo) y la poblacién activa.

4npa: Numero de patentes por millén de habitantes (numero de
patentes/millones de habitantes):

Se define como el numero de patentes por millén de habitantes.

QUINTO GRUPO: Variables agricolas

5agr: Proporcién de superficie agricola (tanto por uno):

Se define como el cociente entre la superficie agricola y la superficie total.

Shie: Proporcion de superficie siempre en hierba (%):
Se define como el cociente entre superficie siempre en hierba y la superficie

total.

S5pve: Produccion vegetal por habitante (millones de ecus/habitante):
Se define como el cociente entre la produccion vegetal en millones de ecus y la

poblacion total.
S5pan: Produccion animal por habitante (millones de ecus/habitante):

Se define como el cociente entre la producciéon animal en millones de ecus y la

poblacion total.
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SEXTO GRUPO: Variables energéticas

6ceh: Proporcion de consumo de energia eléctrica en los hogares (tanto por
uno):
Se define como el cociente entre el consumo de energia eléctrica en los

hogares y el consumo total de energia eléctrica.

6ces: Proporciéon de consumo de energia eléctrica en el sector servicios (tanto
por uno):
Se define como el cociente entre el consumo de energia eléctrica en el sector

servicios y el consumo total de energia eléctrica.

6cea: Proporcion de consumo de energia eléctrica en la agricultura (tanto por
uno):
Se define como el cociente entre el consumo de energia eléctrica en la

agricultura y el consumo total de energia eléctrica.

6cei: Proporcion de consumo de energia eléctrica en la industria (tanto por
uno):
Se define como el cociente entre el consumo de energia eléctrica en la

industria y el consumo total de energia eléctrica.

6cet: Consumo de energia eléctrica por cada mil habitantes (Gwatios
hora/miles de habitantes):
Se define como el consumo total de energia eléctrica (hogares, servicios,

agricultura e industria) por cada mil habitantes.

6pha: Produccion total de energia por habitante (Gwatios hora/miles de
habitantes):
Se define como el cociente de la produccién total de energia entre la poblacién

total.
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SEPTIMO GRUPO: Variables de transporte

7tap: Proporcion de pasajeros de transporte aéreo en la poblacion (tanto por
uno):
Se define como el cociente entre pasajeros de transporte aéreo (embarcados +

desembarcados) y la poblacion total en miles de habitantes.

7kau: Kilébmetros de autopista (autovia) por cada mil habitantes:

Se define como el nimero de kildbmetros de autopista por cada mil habitantes.

7kas: Kilometros de autopista por cada mil hectareas:

Se define como el nimero de kildmetros de autopista por cada mil hectareas.

7kls: Kilébmetros de via férrea por cada mil hectareas:

Se define como el nimero de kildmetros de via férrea por cada mil hectareas.

7klif: Kilometros de via férrea por cada mil habitantes:

Se define como el nimero de kildbmetros de via férrea por cada mil habitantes.

7coc: Vehiculos privados por habitante:

Se define como el nimero de vehiculos privados por habitante.

7moc: Tasa de mortalidad en carretera por cada mil habitantes:

Se define como numero de personas fallecidas en carretera por cada mil
habitantes

OCTAVO GRUPO: Variables de calidad de vida

8med: Médicos por cada mil habitantes:

Se define como el nimero de médicos por cada mil habitantes.



8far: Farmacias por cada mil habitantes:

Se define como el nimero de farmacias por cada mil habitantes.

8den: Dentistas por cada mil habitantes:

Se define como el nimero de dentistas por cada mil habitantes.

8hos: Camas de hospital por cada mil habitantes:

Se define como el nimero de camas de hospital por cada mil habitantes.

8ess: Proporcion de alumnos de ensefianza secundaria superior (tanto por
uno):
Se define como el cociente entre el nimero de alumnos de ensefianza

secundaria superior y la poblacién total.

8fps: Proporcion de alumnos de formacion profesional superior (tanto por uno):
Se define como el cociente entre el nimero de alumnos de formacion

profesional y la poblacién total.
8eut: Proporcién total de alumnos universitarios (tanto por uno):
Se define como el cociente entre el nimero total de alumnos universitarios y la

poblacién total.

8hvi: Habitantes por vivienda (habitante/vivienda):

Se define como el cociente entre la poblacion total y el nimero de viviendas.
8vip: Proporcion de viviendas principales (%):
Se define como el cociente entre el nimero de viviendas principales y el

numero total de viviendas.

8via: Proporcion de viviendas en alquiler (%):
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Se define como el cociente entre el nUumero de viviendas en alquiler y el

numero total de viviendas.

8viu: Proporcion de viviendas unifamiliares (%):
Se define como el cociente entre el nimero de viviendas unifamiliares y el

numero total de viviendas.

8viv: Proporciéon de viviendas con mas de 50 afios de antigliedad (%):
Se define como el cociente entre el niumero de viviendas con mas de 50 afnos

de antigliedad y el nimero total de viviendas.

8viw: Proporcién de viviendas con WC (%):
Se define como el cociente entre el nimero de viviendas con WC y el nimero

total de viviendas.

8vib: Proporcion de viviendas con bafio o ducha (%):
Se define como el cociente entre el nimero de viviendas con bafio o ducha y el
numero total de viviendas

8ceh: Tasa de consumo de energia eléctrica en los hogares (Gwatios hora por
cada mil habitantes):
Unidades de energia eléctrica consumida en los hogares por cada mil

habitantes.

En total se han obtenido 68 variables. En un principio se seleccioné un
numero mayor, algunas de las cuales fueron descartadas totalmente dada la
deficiente densidad de datos existentes sobre las mismas; asi ocurrié con
variables tan interesantes como por ejemplo el nimero de defunciones por
SIDA. No obstante, de todo el conjunto de las 68 tan solo 36 estan completas,
de forma que en las restantes ha sido necesario completar los datos ausentes

(missing data).
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En el anexo | se ha recogido una tabla en la que se refleja el grado de
calidad de las variables o nivel de informacion (segun color), el nombre de la
variable, una breve descripcién, una relaciéon de incidencias en la que se hace
referencia al periodo considerado para cada variable, y diferentes notas

aclarativas.

En el anexo |l se recogen los datos disponibles y se detalla, segiun gama
de colores, las diferentes intervenciones efectuadas en el conjunto de los
datos, llevadas a cabo con el fin de obtener una matriz completa, esto es, sin

ausencia de datos.

En la presente memoria hemos realizado el estudio con 49 variables de
las 68 iniciales. En este sentido, no se han utilizado todas las variables
referentes a la mortalidad por las distintas enfermedades porque no tenian una
relacion directa con la realidad socioeconémica de las regiones y tergiversaban
los resultados del analisis. No se han empleado las variables de produccién
energética porque estan altamente relacionadas con recursos naturales.
También se han eliminado aquellas variables con dependencia lineal total de

otras.

Las 49 variables elegidas de acuerdo con su tipologia se pueden

agrupar en los siguientes 9 grupos:

Variables de control:
Superficie y poblacion de cada NUTS2. (la poblacion se ha utilizado
Unicamente en el analisis de conglomerados por ser una variable altamente

discriminante)
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Variables demograficas:
1m20, 1m64, 1m399, 1f20, 1f39, 1gdp, 1evo, 1sui,imot, 1nat, 1fec.
Es decir, poblacion masculina y femenina en tres estratos de edad, muertes

por suicidio y tasas de mortalidad, natalidad y fecundidad.

Variables de actividad:

2tam, 2taf, 2pam, 2paf, 2pjm, 2pjf, 2pld, 2eag, 2ein, 2ese, 2hog

Es decir, tasas de actividad por sexos, tasas de paro por sexos, tasa de paro
juvenil por sexos, tasa de paro de larga duracién, proporcion de ocupados en

agricultura, industria y servicios, y hogares por habitante.

Variables econémicas:
3pib, 3vaa, 3vai, 3vas
Es decir, Producto Interior Bruto, proporcién del valor afiadido bruto a coste de
los factores agricola, proporcion del valor afiadido bruto a coste de los factores
industrial, y proporciéon del valor anadido bruto a coste de los factores del

sector servicios.

Variables de | + D:
4npa, 4eid
Numero de patentes, proporcion de personas empleadas en [+D en

ensefanza, empresa privada y estado.

Variables agricolas:
Spve
Produccién vegetal por habitante

Variables energéticas:

6ceh, 6ces, 6cei, 6cet

38




Proporcién de consumo de energia eléctrica en los hogares, proporcion de
consumo de energia eléctrica en el sector servicios, proporcion de consumo de

energia eléctrica en la industria, consumo de energia eléctrica por habitante.

Variables de transporte:
7kas, 7kau, 7kls, 7coc,7moc
Kilometros de autopista por superficie y habitante, kilometros de via férrea por

superficie, numero de vehiculos privados y tasa de mortalidad en carretera.

Variables de calidad de vida:

8med, 8den, 8hos, 8eut, 8vip, 8viu, 8via, 8vib, 8ceh,

Médicos por habitante, dentistas por habitante, camas de hospital por
habitante, proporcion total de alumnos universitarios, proporcion de viviendas
principales, proporciéon de viviendas unifamiliares, proporcion de viviendas de
alquiler, proporcién de viviendas con bafo o ducha, tasa de consumo de

energia eléctrica en los hogares.

El nimero de regiones considerado ha sido de 201, no se han tenido en
cuenta en este estudio las regiones correspondientes a los Territorios de
Ultramar de Francia y se ha eliminado la regién holandesa de Flevoland, que
mostraba un comportamiento totalmente atipico por sus caracteristicas

peculiares en comparacioén con el resto de todas las regiones europeas.

Aunqgue finalmente nos hallamos centrado solamente sobre 49 variables,
no se debe, sin embargo, desdefar el dificil, lento y arduo trabajo que ha
supuesto la eleccion del conjunto total de las variables, labor que
consideramos un aporte esencial del presente proyecto. Se espera, no
obstante, que en poco tiempo se pueda disponer de una matriz de datos de
mayor calidad sobre la que poder aplicar los analisis al conjunto global de

variables definidas.
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4. METODOLOGIA

4.1. INTRODUCCION

La estadistica constituye una herramienta metodologica que permite al
investigador analizar lo que aparentemente no tiene medida. Superando el
tradicional concepto de “estadisticas”, en el sentido meramente descriptivo, de
conjunto de datos tratados por técnicas simples que proporcionan visiones
globales de un fenébmeno, se aborda ahora el concepto de método estadistico
como medida y control de la variabilidad que, aplicada a las ciencias desarrolla
alguna de estas cuatro posibilidades: describir, estimar, comparar y relacionar.
La primera posibilidad se corresponde con la estadistica descriptiva. Las tres
ultimas opciones, por el contrario, conforman la verdadera esencia de la

estadistica, la estadistica analitica: inferencia.

Los métodos descriptivos convencionales analizan el comportamiento de
una variable en la muestra, o en la poblacion y las leyes que pueden ligar dos
variables entre si, es decir constituyen la estadistica unidimensional vy
bidimensional. Pero el gran nimero de variables habitualmente observadas y la
realidad multidimensional que nos rodea obliga a intentar un tratamiento
conjunto de todas ellas, con la complejidad matematica que esto supone. Por
ejemplo los hombres y mujeres de negocios de cualquier lugar y en casi todos
los mercados no siguen la aproximacion simplista por la cual se considera a
todos los consumidores homogéneos y caracterizados por un numero pequefio
de variables demograficas. Por el contrario, deben desarrollar estrategias para
acercarse a numerosos segmentos de consumidores con caracteristicas
demograficas y psicologicas variadas en un mercado con multiples
restricciones (legales, econdmicas, competitivas, tecnolégicas). Solamente a
través de técnicas multidimensionales pueden resolverse satisfactoriamente
los problemas de este tipo y conseguir de este modo una toma de decisiones

mas eficaz.
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Este es el objetivo de la estadistica multidimensional y el reto, para
analizar y estudiar la complejidad y variabilidad de la realidad en la que
vivimos.

El analisis multidimensional engloba los métodos y técnicas estadisticas
que permiten estudiar y tratar en bloque un conjunto de variables medidas u
observadas en un grupo de individuos. La investigacion aplicada tanto a las
ciencias naturales como a las ciencias sociales frecuentemente se encuentra
con fendmenos complejos que requieren para su analisis gran cantidad de
variables. Las técnicas multidimensionales se aplican al analisis de muchas
variables siendo, por tanto, el tratamiento de lo= datos multidimensional.
Algunos autores los denominan técnicas, otros métodos y otros analisis
multidimensional. Hay autores como Seber (1984) que consideran que el
analisis multidimensional es aquel que requiere del calculo matricial para su
aplicacién ya que considera que este analisis requiere del estudio de vectores
de variables aleatorias correlacionadas. Otros autores como Kendall (1975)
definen el analisis multidimensional como el conjunto de técnicas estadisticas
que analizan simultaneamente mas de dos variables en una muestra de
observaciones. La definicion de Cuadras (1981) es que “el analisis
multidimensional es la rama de la estadistica y del andlisis de datos que
estudia, interpreta y elabora el material estadistico sobre la base de un
conjunto de n > 1 variables que pueden ser de tipo cualitativo, cuantitativo o

mezcla de ambos”,

Estas variables seran de tipo cuantitativo, cualitativo o de ambos. Un
tratamiento completo, unido a la diversidad de enfoques tedricos y practicos
que se puede dar al analisis multidimensional explica la dificultad matematica
del proceso que ha de apoyarse en el calculo matricial y en muchas ocasiones
en geometria no euclidea. El problema afiade otra dificultad comdn a todos los
meétodos multidimensionales; la interpretacion de los resultados, que no

siempre son Unicos: el matematicamente mejor tal vez no deberia ser elegido
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ya que se puede sacrificar la optimizacion estadistica. Los resultados de una
prueba estadistica convencional son algo incuestionables, no asi los resultados
de las pruebas multidimensionales que son generalmente opinables y validos

cuando sean utiles.

En cualquier caso el objetivo fundamental de esta técnica o método es
resumir y sintetizar grandes conjuntos de datos y variables, en funcién de
ciertos objetivos, de cara a obtener informacién valida que permitan una mejor

comprension del fenédmeno objeto de estudio.

Hasta hace relativamente pocos afos, los métodos multidimensionales
han permanecido en el campo teérico de los matematicos ya que lo laborioso
del proceso de calculo impedia que se aplicaran a investigaciones reales.
Actualmente debido a la generalizacién del uso del ordenador y al espectacular
desarrollo del proceso de tratamiento de datos, la mayoria de las
investigaciones aplicadas utilizan métodos multidimensionales en el analisis de
datos logrando de este modo una mejor comprensién e interpretacion de

fenémenos en los que intervienen multiples variables.

A continuacion, se llevara a cabo una referencia tedrica basica sobre las

técnicas de analisis multidimensional que se utilizaran en este trabajo.

4. 2. ANALISIS DE COMPONENTES PRINCIPALES
4. 2. 1. Introduccién

El analisis de componentes principales es un método de andlisis
multidimensional de simplificacién o reduccion de la dimensién de una tabla de
variables — datos, de tipo cuantitativo, para obtener otra de menor numero de
variables, combinaciéon lineal de las observadas, que se denominan
componentes principales, cuya posterior interpretacion permitira analizar mas

facilmente el problema estudiado.

43



Con este método se consigue transformar un conjunto de variables
intercorrelacionadas en un conjunto de variables incorrelacionadas
(componentes principales). Su aplicaciéon es directa sobre cualquier conjunto
de variables, a las que considera en bloque, sin que se hayan establecido

previamente jerarquias entre ellas (variables dependientes, independientes).

El mayor nimero posible de componentes coincidira con el nimero total
de variables. Si trabajamos con todos ellos no simplificariamos el problema,
por lo que se debera seleccionar aquellos que siendo pocos e interpretables,
expliquen una proporcién aceptable de la varianza total o inercia de la nube de

puntos, que suponga una razonable perdida de informacion.

En el procedimiento desarrollado por Hotelling (1933), la primera
componente principal que se extrae es la que resume de la mejor manera
posible la informacién contenida en la matriz de datos original, es decir, es el
que mejor contribuye a explicar la varianza total. La segunda componente es la
que mejor resume la informacion restante, siendo independiente de la primera.
El proceso continta extrayendo componentes hasta que se explique la

varianza total.

La diferencia fundamental con el analisis factorial, que veremos a
continuacion, es que en este ultimo se parte de un modelo matematico que se
estima a partir de los datos. Se puede considerar el analisis factorial como un
analisis confirmatorio y el analisis de componentes principales como un analisis
exploratorio.

El estudio parte de la informacion que resulta de la observacién de K
variables en N individuos. Este conjunto de observaciones se recoge en una

matriz de observaciones X de orden NxK:
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s
X X Xk
Xy X Xk
X § - o
\*m *n2 - - Xwx)

donde X, es el vector columna que recoge las N observaciones de la variable
j-ésima (j=1,2,... K).

Las variables definidas como componentes principales se expresaran
como combinaciones lineales de las K variables originales, siendo su

expresion:

Yo=mXn*mXgt -+ X
Yo=1aXm+1Xgt .. +1xX i

Y(K)='YK1X(1)+YK2X(2}"’ S

donde y,, representan los pesos de cada variable (j) en cada componente (m).

Las ecuaciones anteriormente expuestas mantienen el mismo numero
de componentes que el de variables tomadas inicialmente. El proceso intenta
obtener un numero de componentes p, menor que K, cuanto menor mejor.
Estas componentes tienen que ser variables independientes y han de explicar
gran parte de la varianza total. En muchas ocasiones el método se limita a

calcular las componentes sin realizar un analisis posterior.

El criterio de seleccién de componentes es el siguiente:
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B Trabajar con aquellas componentes que consigan explicar la mayor
parte posible de la varianza total (medida de variabilidad en los
datos disponibles), de forma que cada componente explica mas
varianza que cualquiera de las variables originales consideradas
inicialmente.

. Retener el nimero de componentes que sea necesario para
garantizar que explican, conjuntamente, un porcentaje minimo,
preestablecido por el investigador como aceptable, de la dispersion

global de la nube de datos observados (varianza total).

Obtenidas las componentes, se procede a su interpretacion. En general
no resulta facil ni inmediata; se requiere un analisis que evidencie el interés,
sentido y utilidad de las mismas en el contexto del fenébmeno estudiado. Para

ello se pretendera determinar las siguientes ecuaciones:

Xay= MYy # T Y tr oo + 1Y

Xy =Yy + T Y r oo + 1Y

X =TaYm+he Yot ... + oY

que resultan ser de mayor utilidad para la interpretacion de las componentes.

En efecto, dicha interpretacion se seguira de considerar:

- el peso y,, de cada variable original (j = 1,2,...,K) en la componente
elegida (m=1,2,....p) .

- las correlaciones existentes entre las componentes y las variables
iniciales, que resultan ser los coeficientes r, del sistema de

ecuaciones anterior, y reciben el nombre de cargas factoriales.
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A partir de la informacién inicial, se calculara la matriz de varianzas-
covarianzas (X), matriz simétrica de orden K x K, a partir de la cual se
desarrollara el analisis. Se trabaja ya con las variables tipificadas: en nuestros
datos tipificamos con la media y la varianza muestrales. La tipificacion, ademas
de evitar problemas de unidad de medida, consigue que el método sea
robusto, es decir no se modifica ante los cambios de unidad. Si consideramos
las variables X tipificadas, la matriz de covarianzas (Z), coincide con la matriz

de correlacion.

Aunque no sea necesario, ya que el resultado del analisis no difiere
significativamente, se supone, al igual que en otros métodos
multidimensionales, hipétesis de normalidad de la distribucion de probabilidad
de las variables X, lo que, desde un punto de vista tedrico exige previamente

realizar un contraste de normalidad que actie como filtro.

Bajo este supuesto entonces diremos que

X1 X2 Xk
X Xp X2k

X (X, ... X,)
\Xnr a2 o - X

Es una variable normal K-dimensional, con media (0,0,...,0) y matriz de

varianzas-covarianzas x, es decir,

()
x’

“% (2

X=| . | »>N(@0:)

| X
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T matriz de correlacién, tiene en la diagonal principal las varianzas de
las variables, y el resto de la matriz, representaran las correlaciones entre cada
dos variables. Se trata de una matriz simétrica, definida positiva que admite la

siguiente descomposicion en el producto de tres matrices:

=T AT’

siendo I'' la matriz transpuesta , que a la vez es matriz inversa de la matriz T

La matriz A es una matriz diagonal de orden KxK, tal que:

(% B . 0)

0 & .. 0
A=

L@ 0 .. 5]

Si definimos las nuevas variables Y,, Y,, Y, en la forma:

Y=I'X

donde I es la matriz de coeficientes de la transformacion lineal, es decir,

(Ytn\ (Yll Y2 - - Y r(Xm\
Yo Ya Y - - Tx | Xo
\Ym) \Tx1 Yk2 - - TKK)\X(KI;
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Se obtienen las variables Y, (j=1,2,--K) incorrelacionadas, normales,
independientes, con esperanza igual a cero y varianzas conocidas como

podremos ver a continuacion:

E(Y)=E@X)=T"E(X)=0

V)=V X) =T*V(X) () =NEr=I"CATYTC=A

Los valores que aparecen en la diagonal principal de la matriz A son los
autovalores. Una vez que estos se han obtenido se ordenan de mayor a

menor.

V(Y 1)=h2 V(Y ) =4,2 2V(Y )=

los restantes elementos de la matriz son : Cov(Y,Y;)=0.

El hecho de diagonalizar la matriz £, permite transformar las variables
manteniendo la misma informacion, y se produce una mejora ya que si var(X)
= Z, con las nuevas variables resulta var(Y) = A, y la interpretacion de esta
matriz permite afirmar que las nuevas variables definen los ejes o direcciones
sobre las que se obtienen la mayor varianza total, siendo en consecuencia, las

variables que mejor consiguen explicar la variabilidad total de los datos.

4. 2. 2. Obtencion de las componentes principales

Vamos a demostrar que la transformacién lineal definida anteriormente

es la que proporciona mayor varianza.

Si consideramos una transformacion lineal cualquiera de las variables X,

de coeficientes a, sin determinar, en la forma
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Y —
a x - a1x“) + azxta * ew * athK]

nuestro objetivo es obtener los valores de dichos coeficientes (vector a) que

maximicen la varianza de a'X.

Los valores de a pueden ser cualquiera por lo que a mayor valor de a
mayor varianza, no estando acotado el problema. Para resolverlo, acotamos el

valor de forma que:

al +aj +-+a; =1

o lo que es lo mismo expresado en forma matricial: a'a = 1

El problema que hemos planteado es un problema de optimizaciéon de

varias variables con restricciones de igualdad:

Determinar a = (a,, a,, ...,a¢) tal que
max V(a'X)

a'a =1

Dicho problema se resuelve a través del método de los multiplicadores

de Lagrange, luego:

L=V(@'X)-A(aa-1)=aV(X)a-A(a'a-1)=a'ta-A(a'a-1)

%:20.2—2)).:03(2—)1)0:0
a

La solucién éptima del problema la llamaremos a* y sera el autovector

de I asociado al autovalor A (ello significa que se verifica Za* = La*)



En consecuencia,

max V(a'X) = V(a*X) = a*'V(X)a* =a*'Za* = a*' La* =da*'a* =1

Al ser Y = a*X, a* autovector de la matriz (X - AI), el valor maximo de la
varianza es igual a }, autovalor asociado a a*. Por tanto, a fin e elegir la mayor

varianza posible, seleccionamos el mayor autovalor (1,) , siendo entonces,
max V(a'X) = maxV(a*'X) = max i = i, = V(a,*X),

siendo en consecuencia la primera componente elegida la variable Y, = a,*X,

cuya varianza es V (Y,,)) = V(a,"X) = 2,

Para obtener la segunda componente, el proceso a seguir es el mismo:

nuevamente debemos determinar los valores de a tales que:

max V(a'X)
a'a =1

siendo ademas Cov(a'X ; a*X)=0

Se anade esta nueva restriccion ya buscamos que la nueva componente

sea independiente de la primera.
El nuevo valor 6ptimo sera a**, que es el autovector asociado al
segundo autovalor mayor 2,, siendo la segunda componente Y, = a**X y su

varianza A,.

Repitiendo el proceso, obtenemos: (a*, a**, .....) = I'", lo que indica que la

transformacion éptima viene dada por la expresion Y = I'X
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Una vez calculados los coeficientes y;, se pueden obtener las llamadas
puntuaciones factoriales Y, (i=1,2-- K) es decir, los valores de las

componentes correspondientes en cada observacion, a partir de la relacion:
Yo=Y X @+ e Xyt ..+ X i

Si las componentes se dividen entre su desviacién tipica se obtiene la

componente tipificada, asi la relacion anterior quedaria:

Y ; . ,
i: Yii X, 4 Yi2 R YIK

-Jl—i J}? 4y ‘Jf 2) JI (K)

Los programas de ordenador que se utilizan para realizar este tipo de

e . " R Yij .
analisis suelen proporcionar estas puntuaciones tipificadas — y se denomina

i

matriz de coeficientes de puntuaciones de los factores a la matriz formada por

estos coeficientes.

Si la varianza de la i-ésima componente es el autovalor al que va
asociado (%), y la variabilidad de las variables originales viene medida por la
suma de sus varianzas (varianza total de X), dicha variabilidad sera igual a la

traza de la matriz A que a su vez es la suma de las varianzas de las

K
componentesZA,, podemos decir entonces que l|la proporcion de la
i=]

componente i-€sima en la variabilidad total es:
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4. 2. 3. Criterios para elegir componentes principales, basados en los

valores de },

e Criterio de la varianza total

Representaremos a la varianza total por VT, de tal forma que:

VT(X) = V(X)) + V(X)) + ... + V(X,) = traza(Z)
VT(Y) = A, +1, + ... +) = traza(A)

Como hemos definido la informacién total en términos de explicaciéon de
la dispersion de los datos a través de la varianza total vemos que se

mantiene con la transformacioén lineal definida ya que:
VG(X) = | 5|
VG(Y)= |A]l =2, &, ... .x= |Z| siendo VG la varianza generalizada.

Si se desea, entonces, elegir un nimero p de componentes principales
(p<K) la pérdida que se produce en el proceso de paso de las variables
originales a dichas componentes, medido en funcién de la varianza total,

se obtendra a partir del siguiente cociente:

VI(Y, ../

{-p)

VI(Y)

donde el numerador

VT(Y ) = V(Yy) + V(Y ) + ..+ V(Y) = A, +A, + ... +4, , es la varianza

explicada por las componentes elegidas.
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Asi, un primer criterio de seleccion de las p componentes, se sigue en
funciéon del porcentaje de varianza total que consiguen recoger las

componentes.

a Criterio de Roy o criterio de la media aritmética
Definiendo la varianza media total como el cociente:
VT K

n°de variables K

En este caso trabajamos con nuevas variables Y, Y, Y. que
tengan mas varianza que la media, es decir, tales que V(Y;) = A > 1,
vi =1, 2, ..., p, Y en consecuencia escogeremos todas las

componentes asociadas a autovalores mayores que uno.

. Criterio del gréfico de sedimentacion

El grafico de sedimentacion se obtiene al representar en ordenadas las
raices caracteristicas o autovalores y en abscisas el numero de la
componente en orden decreciente de los autovalores correspondientes.
Si se unen todos los puntos se obtiene una figura que, en general, se
parece al perfil de una montafia con una pendiente fuerte antes de llegar
a la base, en la que “se sedimentarian los guijarros caidos desde la
cumbre”. A partir de esta representacion grafica se retendrian todas
aquellas componentes previas a la zona de sedimentacion,
entendiéndose por tal la zona en la que los valores de A, practicamente
se estabilizan, de forma que la participacion en la varianza total de las
variables correspondientes es practicamente la misma (ver grafico

pagina 94).
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4. 2. 4. Correlacion entre las componentes principales y las variables

originales

Se puede demostrar que la covarianza entre una variable y una

componente es:
Cov( Xy Yoy =y 1212 up 1212 oK

Por lo tanto la correlacion existente entre la variable X, y la componente
Y, es la siguiente:
r- cov(X;, Y, Ay
= =
WVEDYVY) VXA

Si las variables estan tipificadas, la correlacion entre la variable X y la

componente Y, sera:

rﬂ' = }ly V’{‘J

que como ya hemos dicho son las cargas factoriales, constituyendo dichos

coeficientes la matriz de cargas factoriales.

4. 3. ANALISIS FACTORIAL
4. 3. 1. Introduccion

Podemos considerar que, latentes en una tabla de datos, existen ciertas
variables, no medidas, que permanecen a la espera de ser halladas. La

presuncion de existencia de estas variables, llamadas factores comunes, es la
condicion clave del analisis factorial.
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El analisis factorial es un método de analisis multidimensional que trata

de encontrar dichas variables, inobservables, cuya existencia se sospecha.

Se considera un método de reduccidn o simplificacion de la complejidad

de una tabla de datos cuantitativos, aunque este no es el objetivo final.

No todas las tablas de datos son susceptibles de un analisis de este tipo
ya que puede suceder que no existan factores que relacionen las variables
observadas o que existiendo, solo expliquen una minima parte de ellas, por lo

que este modelo no seria aceptable.

Se aplicara este tipo de analisis cuando el objetivo del estudio sea
explicar la estructura causal que origina las relaciones entre las variables asi
como la variacion especifica de cada una, es decir, los factores son

seleccionados para explicar las interrelaciones entre las variables.

La presuncion de existencia de factores comunes, condicién de partida
del analisis, no supone conocer cuales ni cuantos son. El estudio se puede
plantear desde dos puntos de vista seglin se suponga su existencia, ignorando
el numero de ellos, o se suponga que existe un numero conocido de factores

comunes.

Estos dos enfoques configuran dos métodos de extraccion de factores

comunes:

a Exploratorio: busca demostrar su existencia y determinar su
numero. Su iniciador fue Spearman en 1904, su evolucion
continia con Thurstone (1947) y en cierta forma su culminacion
se debe a Harman (1980).

. Confirmatorio: pretende comprobar que el niumero de factores

previamente fijado es el adecuado, es decir, es el suficiente para
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explicar las relaciones entre las variables observadas. Destacan

como representantes los autores Joreskog y Sérbom.

La diferencia que existe con el analisis de componentes principales, con
soporte matematico muy parecido, es que en éste el nimero de variables
ficticias, es decir, no observables, llamadas componentes, que se deducen
matematicamente pueden no tener interpretacion, y explican una proporcién
aceptable de la varianza total o inercia de la nube de puntos, mientras que en
el analisis factorial se pretende la estimacion a partir de los datos observados
de un modelo matematico supuesto previamente que incluye ya dichas

variables.

4. 3. 2. Antecedentes historicos

Los antecedentes del analisis factorial se encuentran en las técnicas de

regresion lineal iniciadas por Galton (siglo XIX).

El origen del analisis factorial se atribuye a la psicologia, concretamente
a los trabajos realizados sobre la inteligencia atribuidos a Charles Spearman
(1904). Como demostraron los posteriores trabajos de Cyrill Burt y L. L.
Thurstone, Spearman, al intentar determinar una variable que explicara la
relacion entre las notas de distintos individuos en diferentes test, llamado factor
general de aptitud, buscé no solo un factor, sino varios no observables
directamente pero que fuesen susceptibles de explicar, en términos

estadisticos, las notas obtenidas por los distintos sujetos en el test.

L. L. Thrustone expresd, en los anos 40, la relacion entre las
correlaciones de las variables en los factores. Introdujo el concepto de
estructura simple y desarroll6 la teoria y el método de las rotaciones factoriales
(ortogonales y oblicuas) para la obtencién de una estructura factorial mas

sencilla, lo que facilita la interpretacion de los factores.
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Las rotaciones en principio eran graficas. Kaiser en 1958 desarrollo el
método Varimax para realizar rotaciones ortogonales mediante procedimientos

matematicos.

4. 3. 3. Modelo factorial lineal

4. 3. 3. 1. Concepto

Como ya hemos dicho en la introduccion, el analisis factorial es un
meétodo de analisis multidimensional que intenta explicar, de acuerdo con un
modelo lineal, un conjunto extenso de variables observables mediante un

numero reducido de variables hipotéticas llamadas factores.

El analisis factorial opera sobre K variables aleatorias observables, de
tipo cuantitativo, X, X, X, definidas sobre la misma poblacion representada
por Q.

Se trata entonces de encontrar P + K nuevas variables llamadas
factores: F,, F,,..., Fo. U, U, ... ,U¢ y determinar su contribucién en las

variables originales.

Las variables se relacionan con los factores a través del modelo factorial

lineal parecido al de regresion lineal multiple:

X-, = a11F1 B cavivnaaai g a1pr + d1U1
X2 _— ame f TR + azpr + d2U2
XK— an,F1 T i + aKpr e dKUK
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Las variables F,, F,,..., F, se denominan factores comunes porque de
acuerdo con el modelo anterior influyen en comin en las K variables. Las
variables U,, U, ,...... . Uy se llaman factores unicos porque cada factor U,
influye exclusivamente en la variable X, (i =1, 2, ... , K ). Estas variables
aparecen ya que es légico pensar que existira una parte, especifica de cada

variable, que no depende de sus relaciones con las demas.

Asi pues, los factores comunes deben entenderse como la
dimensionalidad influyente que explica las relaciones y asociaciones existentes

entre las variables iniciales.

En el modelo factorial lineal se supone:

k El nimero de factores comunes es menor que el de variables ( P
< K) ya que se desea explicar estas variables a partir de un
namero mas reducido de factores.

2. La totalidad de los P + K factores son variables incorrelacionadas;
siendo asi que las parte de la variabilidad de una variable
explicada por un factor no tiene entonces relacion, en términos

lineales, con los demas factores.

Las ecuaciones del modelo se pueden expresar matricialmente como;

(x, di G5 - : a”,\(Ff\ (d, 0 . . 0YU,)
X gy g ; ; ay | ¥ 0 4, .. 0|U,
= +
\*x /) \dxs Qg . . ap\F,) \0 0 . . dn’)kux)

que escrito de forma abreviada sera:
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X=AF+DU

donde A es la matriz del modelo factorial o matriz factorial, D es la matriz
diagonal con los coeficientes d, de los factores Unicos, llamados saturaciones.
X es el vector columna con K variables aleatorias y analogamente para F y U.
La estimacion de la matriz A es uno de los problemas del analisis factorial. Los
coeficientes de A informan de la relacion existente entre las variables y los
factores comunes. La matriz A se obtiene a partir de los coeficientes de
correlacién entre las variables. Como la matriz de correlaciones es invariante
ante transformaciones lineales de las variables, se obtiene una simplificacion
notable si suponemos también que las variables observadas estan tipificadas,
evitando con ello el problema de las unidades de medida propias de cada

variable.

Los coeficientes de la matriz A, a;, reciben el nombre de saturacion de la

variable X, en el factor F. Como los factores son variables hipotéticas, para

simplificar el problema también se suponen variables tipificadas, es decir;

E(F)=0 V(F)=1 j=12,....P
E(U)=0 V(U)=1 = 1.2 ... K
Entonces :

V(x,) =a}V(F)+..+a V(F)+d V(U,)

y por tanto,

2 2 2
l=a; +...+aip+dt
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De aqui se deduce que a; es la contribucién del factor F, a variabilidad

ij
total de X, mientras qued’, que recibe el nombre de unicidad, es la

contribucion del factor Unico también a la variabilidad total de x,.

Las cantidades:

hl =a) +a; +...+a, (i=12..K)

f

reciben el nombre de comunalidades: h’es la comunalidad de X y representa

la contribucion de todos los factores comunes a la variabilidad total de la

variable X..

Se verifica entonces que:

es decir, la varianza de cualquier variable es la suma de su comunalidad mas

la unicidad.

Esta descomposicion de la varianza de la variable nos recoge dos
términos: el primeroh’ es la varianza explicada por los factores comunes y

d’ es la varianza residual.

En el analisis factorial nos interesa obtener los factores comunes de

modo que expliquen la mayor parte posible de la variabilidad de las variables.

De lo expuesto anteriormente se pueden obtener las siguientes

conclusiones:
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s Si las variables X, X, Xy se suponen tipificadas, la matriz
factorial A se obtiene a partir de la matriz de correlaciones.
Entonces la saturacion a; coincide con el coeficiente de
correlacién entre Xy F,.

2. En el caso general, A se obtiene a partir de la matriz de

. . a, :
covarianzas. Entonces la correlacién entre X, y F, es —, siendo

o, la desviacion tipica de la variable X (al suponer Ftipificada).

4. 3. 3. 2. Determinacion teédrica de las comunalidades

Si representasemos por X, a las nuevas variables expresadas solo

como combinacién lineal de los factores comunes, siendo X, = X, —d, U, es

decir, restamos a cada variable su fattor unico podemos observar como no

cambian los coeficientes a;;:

XI 311F1 + ............... + a\lpr
XI = 821F1 T vvsvinons * azpr
Xy B 8Py F wssaminin FhpFe

El coeficiente de correlacion lineal multiple expresa la relacion lineal
existente entre X, y X, en funcién de todos los factores que aparecen en el

analisis:

E(x;x,)

a(x;) o(x,)

xixi ™
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siendo:
E(X,X,)=Cov(X X, )= Elix, - E(x,))x, - E(x,))]= E{[a”F! +ota, F +d'.U',Ia”F’ wuta, )]
= i a,E(F, )’ + i a,a, E(F Fy )+ f: d,a,E(U,F,)=h;

j=

J=1 j=K

Sabiendo que:

c(X)=1

o (X)) =+/V(X)

V(X;)=V(X,-d,U,)=V(X,) +d’V(U,) - 2d E(X,U,)
EXU)= E[(aF,+ oo, +a.F, +d, U, ) U, ]=
= a,E(F,U)+ ..ccoeec... +apE(F, U) +d,E (U?) =d,

E (F,U;) = 0 son covarianzas entre los factores comunes y unicos,

variables incorrelacionadas

Por lo tanto:
V(X,)=h] +d} +d’ -2d} =h]
de donde obtenemos que:

o (X)) =h,
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luego:

Es decir el coeficiente de correlacion lineal es igual a la raiz cuadrada de

la comunalidad.

Esta solucion teérica no es directamente aplicable ya que se
desconocen las variablesX,, porque para restar a las variables X, las

unicidades hay que conocer las comunalidades. Como esto no es posible, r_ .

no sera un valor cierto para el analista, y por ello se utilizara una estimacion,

generalmente la maximo verosimil.

4. 3. 3. 3. Determinacion tedrica del nimero de factores comunes

En el apartado anterior hemos definido unas nuevas variables X,

restando a las variables originales su unicidad. Estas variables se expresan
como combinacién lineal de P factores comunes linealmente independientes,
por lo tanto, el rango de A sera P. Se puede demostrar que la matriz resultante
del producto AA" es también de rango P y semidefinida positiva.
Reciprocamente toda matriz semidefinida positiva, simétrica o con K filas y K
columnas y de rango P, se descompone en el producto de AA". Esto nos
proporciona una determinacion teérica del niumero de factores ya que seria
igual al rango de la matriz de correlacion reducida R*. Pero esta solucion no es
atil ya que se desconocen, en principio, las comunalidades que ocupan la
diagonal principal de la matriz R*. Si se pudieran sustituir los unos de la
diagonal principal de la matriz de correlacion R que es semidefinida positiva
por unos valores que nos den una matriz también semidefinida positiva pero de
rango P, la matriz resultante podra descomponerse de la forma AA" y entonces

A sera una matriz factorial. La conclusion que obtenemos entonces es que las



comunalidades (diagonal de la matriz R*) deben tomar aquellos valores entre

cero y uno que hagan que la matriz R* sea semidefinida positiva.

Como se ha podido observar la determinacion de factores esta
estrechamente ligada con la obtencion de las comunalidades. Para resolver
este problema se puede prefijar de antemano el numero P de factores,
esperando que para ese valor se den las condiciones de aplicacion del modelo
y comprobar posteriormente que la hipétesis sobre el nUmero de factores es
cierta (métodos confirmatorios), o bien estimar de alguna manera las
comunalidades y posteriormente hallar todos los factores que sean necesarios

(métodos exploratorios).

Si a la hora de determinar el nimero de factores comunes nos
encontramos en el caso en que existieran varias soluciones admisibles puede
aplicarse el “postulado de parsimonia” enunciado por Albert en 1944, segun el
cual debe considerarse s6lo aquella solucién que contenga el menor nimero

de factores.
4. 3. 4. Pasos a seguir en la realizacion de un analisis factorial
Partiremos de la informacion proporcionada por la matriz inicial de
observaciones de las K variables X,. Dicha matriz la representaremos por X:
X = (X)n Siendo K x N el orden de la matriz: trabajamos con N

observaciones de K variables (i=1,2, ..., K; j=1,2, ..., N).

A partir de la obtencién de la informaciéon seguiremos los siguientes

pasos:
1. Analisis de los datos para ver si existe o no, conveniencia de
realizar el analisis factorial.
8 Determinaciéon del nimero de factores comunes.
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Extraccion de los factores necesarios para representar los datos.

4. Rotacion de los factores con objeto de obtener una mejor
interpretacion de los resultados. Representacion grafica de estos
ejes factoriales.

5. Obtencion de la matriz de cargas factoriales.

Primer paso: analizar los datos

Partiendo de la matriz de observaciones, X, se calcula la matriz de
correlaciones, matriz cuadrada de orden K x K que representaremos por R =
(ry). A partir de esta matriz se analiza la viabilidad o no del andlisis factorial
para ese conjunto de datos mediante pruebas especificas, no excluyentes,
como la prueba del determinante de la matriz de correlaciones, el contraste de
esfericidad de Barlett (basado en una distribucion ji-cuadrado), y la medida de
adecuacion de Kaiser que compara correlaciones parciales con correlaciones
originales, existiendo ademas otras pruebas como la correlacién anti — imagen,

la medida de adecuacion de la muestra o el coeficiente de correlacion multiple.

Pasamos a continuacion a describir las tres primeras con mas detalle, ya

que son las mas utilizadas:

B Analisis del determinante de la matriz de correlaciones: cuyos
elementos son los coeficientes de correlacion multiple, por lo tanto,
recogen relaciones entre dos variables y ademas las influencias del
resto. Al analizar la matriz de correlaciones es necesario que las
variables estén altamente intercorrelacionadas para que el analisis
factorial tenga sentido. Si el valor del determinante de la matriz es muy
bajo indica que hay variables con intercorrelaciones muy altas. Si por el
contrario, el valor del determinante esta préximo a uno el analisis no

tendra sentido.
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. Test de esfericidad de Barlett: enunciado en 1950, es un método
de contrastacion de hipétesis. Para aplicar este contraste es necesario
suponer que los datos con los que se trabaja proceden de una poblacion

con distribucion de probabilidad normal multivariante.

Este test se basa en que el determinante de una matriz es un indice de
varianza generalizada de la misma. Un determinante préximo a cero
indica que una o mas variables pueden expresarse como combinacion

lineal de otras.

La hipétesis nula que se contrasta es que la matriz de correlacion es la
matriz identidad (matriz identidad es aquella que tiene unos en la
diagonal principal siendo los valores restantes ceros), luego:

H,: R=l = [R|=1
Si la matriz de correlaciones es la matriz identidad significa que las
interrelaciones entre las variables son nulas. En la diagonal principal hay
unos ya que indica la correlacién entre una variable consigo misma, y en

el resto las correlaciones entre las variables son nulas.
Si se confirma H, significa que las variables estan incorrelacionadas y
por lo tanto la nube de puntos que representa las observaciones en el

espacio formaria una esfera.

El estadistico utilizado para el contraste, basado en la matriz de

correlacion muestral de los residuos, es:
Xorned w=-[N=1=1/6(2K+5)]In R|

donde:
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N : es el nimero de individuos de la muestra.
K: es el nimero de variables incluidas en la matriz de correlaciones.
Los grados de libertad de la distribucién son % ( K*-K)

Si en este test los valores de la distribucion ji — cuadrado son muy altos,
se rechaza la hipétesis nula, con un cierto nivel de significacion o. Si por
el contrario se acepta la hipotesis nula eso significa que las variables

estan incorrelacionadas, no siendo oportuno continuar con el analisis.

D Indice KMO de Kaiser — Meyer — Olkin

La medida de adecuacién de la muestra KMO de Kaiser — Meyer — Olkin
es un indice que se utiliza para comparar las magnitudes de los
coeficientes de correlacion multiples observados con las magnitudes de

los coeficientes de correlacion parcial.

Se calcula a través de la siguiente expresion:

27
KMO =

2 +2.a

i=j inj

Donde r; es el coeficiente de correlacién entre variables iy j y a; es el

coeficiente de correlacion parcial entre variables iy j.

Si la suma de los coeficientes de correlaciéon parcial al cuadrado entre
todos los pares de variables es pequefio comparado con la suma de los
coeficientes de correlaciéon al cuadrado el indice KMO se aproximara a
uno. Valores bajos del indice desaconsejan la aplicacion del analisis
factorial ya que las correlaciones entre pares de variables no pueden ser

explicadas por las otras variables.
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Kaiser (1974) ofrece el siguiente baremo de evaluacion del indice de
KMO:

0,90 < KMO < 1 Muy bueno
0,80 < KMO < 0,90 Bueno
0,70 < KMO < 0,80 Mediano
0,60 < KMO <0,70 Mediocre
0,50 < KMO < 0,60 Bajo

KMO < 0,50 Inaceptable

Segundo paso: determinacién del nimero de factores

Constituye un problema de decision por parte del investigador la

determinacion del nimero de factores.

En general se utiliza uno de los siguientes criterios para establecer dicho

namero:

1. Retencion de aquellos cuyo autovalor asociado sea superior a
uno.

2. Numero que sea preciso para garantizar un minimo porcentaje de
la dispersion total de la nube.

3. Elegir los que individualmente superen un porcentaje establecido
de la dispersion total de la nube.

4, Un numero fijo de factores elegidos independientemente de su
capacidad explicativa.

5. Grafico de sedimentacion.

Si el analisis es exploratorio el nimero se desconoce a priori y debe

decidirse en funciéon de los resultados obtenidos.
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Si el analisis es confirmatorio se podria hacer probando sucesivamente
un nimero de factores. Esto se repite hasta encontrar los p factores que mejor

se ajusten a la interpretacion del problema.

Tercer paso: métodos de extracciéon de factores
Estos métodos se aplican a partir de la estimacion de la matriz de

cargas factoriales.

Los métodos se clasifican atendiendo a los distintos enfoques del

analisis factorial:

e Enfoque exploratorio: citaremos a continuacion métodos basados
en la obtenciéon del factor principal, cuyo objetivo es la obtencién de la
matriz factorial. Como ya hemos visto esta matriz verifica R* = AA’,
relacion que no basta para determinarla pues hay infinitas matrices que
verifican dicha ecuacién. Es necesario imponer alguna otra condicion,
por ejemplo, que el primer factor sea el mas influyente, en algin sentido,
sobre el conjunto de las K variables. Segun el criterio seleccionado para
definir esta influencia obtendremos distintos métodos. Los mas utilizados

son:

» Meétodo de componentes principales (No debe confundirse con el
método de analisis multidimensional propiamente dicho). Este
método plantea cada variable original como combinacion lineal de

los factores comunes, no teniendo en cuenta los factores unicos.
El objetivo de este método es, al no tener en cuenta los factores

unicos, determinar cual de los comunes es el mejor y mas explica el

conjunto de variables.
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El primer factor o componente principal que se extrae es aquel que
resume lo mejor posible la informacién contenida en la matriz de
datos original, de modo que explique la mayor parte de la varianza
de las variables. Una vez realizada la primera extraccion el proceso
se repite obteniendo la segunda que sera el que mejor resume la
informacion restante; es decir, el que aporta un maximo de la
varianza residual resultante siendo independiente del primero. La
secuencia continia extrayendo factores hasta explicar la varianza
total. Si en el modelo factorial lineal se prescinde de las unicidades,
para expresar las K variables utilizando solo factores comunes,

necesitariamos también K factores y la expresion seria:

Xi=a,F;+aF,+ ... + aiFy =12, K

El método de componentes principales consiste en elegir F, (primera
componente principal), de modo que explique la mayor parte de la
varianza de las variables. Obtenida esta, se le resta a las variables y
sobre la variabilidad restante se elige F, (segunda componente
principal) con el mismo criterio y asi sucesivamente. La obtencion de
las p componentes es un caso particular del método del factor
principal que veremos a continuaciéon. Equivale al calculo de los
autovalores y autovectores de R. Este es un método introducido por
Hotelling en 1933.

Con el método de extraccion de factores por componentes
principales, la proporciéon de la varianza explicada por los factores
comunes, o comunalidad de la variable, es igual a uno para todas
las variables, por lo que no es necesario estimar dichas

comunalidades.
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» Método del factor principal: al ser un método exploratorio no exige
conocer de antemano el nimero de factores. Es mas completo que

el anterior y trabaja con el esquema factorial completo.

El objetivo es el mismo, determinar el factor que en mayor y mejor

modo explica a las variables iniciales.
Este método trabaja con la matriz de correlacion.
Sea X, =a,F,+a,F,+..... +aygF¢ +dU, =12, ...,K

La varianza total de las variables es igual a K. De este total, la
explicada por los factores comunes es la suma de las

comunalidades y la exclusivamente explicada por el factor F, es: V,
=a, +...+ay; cantidad que no debe confundirse con la comunalidad.

Pues bien, se trata de obtener el primer factor de modo que la

varianza debido a este factor sea maxima. Es decir, de modo que:

V, =aj, +...+ay, sea maxima.
Como ademas R* = AA’, la solucion analitica del problema es la

obtencién de las saturaciones a, del primer factor, que hagan

maximo V, condicionada a las relaciones

k
= Y.a,a, V=12 . K (=h))

h=]

Es un problema de 6ptimos condicionados que se resuelve por el

método de los multiplicadores de Lagrange.

Consideremos la funcion:
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k
G=V,+ Z"q‘(rjv _iajhavh)

Jv=I1 h=]
donde v, = v, son los multiplicadores.

Planteando entonces las ecuaciones:

oG 4
—L=0=2a,-Yv,a,=0
aa),!- v=]

k
9, =0=>)v,a,=0 h=l
da ;, =

y resolviendo el sistema se deduce que A, es el mayor autovalor de
la matriz de correlacion reducida R* y ( a,;, @, ..... @) SU

autovector asociado, de norma A,.

Obtenido pues un autovector ( a4y, 0y, ..., ay) unitario, la solucién
sera
3.11 =Cl|[ l[ i:112‘...‘K

siendo A, autovalor de R*.

Una vez obtenidas las saturaciones en el primer factor, que es el
que mas contribuye a la varianza de las variables, eliminaremos su
influencia,

Y',= x,- = 8“F1 = a,ze+ ..... +aiFFF * diui i= 1 2, seeey K

La matriz de correlacion reducida R* (1), de términos ry(1) de las

variables residuales (Y, Y, Yy), se obtendra a partir de :
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r“(1) = r,l == a”aﬂ = aizal'z o i 2 aipajp
h’(1)=h} —a], =a}, +..+a;,
La varianza total de las variables residuales sera K -V,

Se elige a continuacion el segundo factor de forma que contribuya al
maximo a esta varianza, es decir, tal que: V, =a;, +..+a;, sea

maxima.

Igual que se hizo anteriormente se demuestra que este valor
maximo corresponde al segundo autovalor de R* en orden de
magnitud, y las saturaciones corresponden la autovector asociado.

Si (045, Oy, ... , Uko) €S UN autovector unitario, entonces :

a, =04, i=12,.,K
siendo A, el segundo autovalor de R*

A continuacion se extrae el segundo factor y se repite el proceso
hasta que la varianza total explicada por los factores comunes sea
igual o proxima a la suma de las comunalidades. El numero de
factores obtenidos coincide con el de valores propios no nulos de
R*, y por tanto positivos por ser matriz semidefinida positiva. Pero en
la practica sélo se dispone de correlaciones muestrales, es decir,
calculadas a partir de una muestra, lo que introduce un cierto error
de muestreo en la obtenciéon de los autovalores. Se puede proceder
entonces fijando una constante positiva ¢ y calculando los
autovalores mayores a ¢, cuyo numero indicara el de los factores

comunes. Si se desconocen las comunalidades, se estiman éstas de
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alguna manera, se obtienen las saturaciones por el método descrito
y a partir de éstas, las comunalidades de nuevo, que sustituyen a
las anteriores, pudiéndose repetir este proceso iterativo las veces
necesarias. Se llama refactorizaciéon. Se suele tomar por lo menos ¢
= 1, para que la variabilidad explicada por cada factor comin supere

a la varianza de una variable (que vale 1).

Enfoque confirmatorio: en este caso se parte de un numero de
factores prefijado, y los distintos métodos tratan de verificar dicha

proposicion.

» Método de maxima verosimilitud: el principio en el que se basa
este método es en tomar como estimaciones de los parametros a
aquellos valores que sean los que mas verosimilmente han podido
generar la matriz de correlacion observada. Ademas de las hipétesis
generales del modelo es necesario establecer que las
observaciones de las variables proceden de una poblacién normal
multivariante. La aplicacion de este método también supone que las
correlaciones estan ponderadas con la inversa de las unicidades

correspondientes.

Este método, a diferencia del método del factor principal, no procede
por aproximaciones sucesivas de las comunalidades de las
variables; se basa en una estimacion de las cargas factoriales que
relacionan las K variables con los P factores comunes. Por
consiguiente, se precisa conocer a priori el nimero de cargas
factoriales (K x P) y por lo tanto el investigador habra tenido que
decidir previamente el nimero de factores a conservar entre los K
posibles. Esto no era necesario en el método del factor principal ya
que el nimero de comunalidades es igual al nimero de variables y,

por tanto, independiente del nimero de factores, que pueden ser
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posteriormente seleccionados. La exigencia previa de una hipétesis
por parte del investigador, acerca del numero de factores comunes
inobservables que explican las relaciones entre las variables, da a
este método su caracter confirmatorio de que tal hipotesis es la

acertada.

Puesto que no se pueden conocer de antemano las cargas
factoriales, aunque se sabe su numero, es preciso, como en el
método del factor principal, arrancar de alguna forma: se proponen
inicialmente unas comunalidades orientativas que permiten un
calculo provisional de las cargas factoriales, de los P factores
decididos. A partir de ella, por medio de un complejo procedimiento,
es posible estimar la supuesta matriz de correlaciones que mas
verosimilmente habria dado lugar a dichas cargas y que légicamente
no coincidira con la verdadera. Con ella como nuevo punto de
partida se vuelven a calcular las cargas factoriales. Asi, se aplica un
proceso iterativo hasta que se obtenga un suficiente ajuste (criterio
de parada) entre la matriz calculada y la verdadera matriz de
correlaciones de las variables originales. ElI procedimiento
estadistico general de maxima verosimilitud, que aparece en varios
meétodos multivariantes, se basa en estudiar la probabilidad de que,
entre todo un conjunto de situaciones posibles, haya aparecido una
situacion concreta. Aqui, la estimacién de las cargas factoriales se
realiza de forma que sea maxima la verosimilitud o probabilidad de
aparicion de las sucesivas matrices de correlaciones. El método
estima el ajuste de la matriz de correlaciones producida por el
modelo a la matriz de correlaciones observadas, por medio de un
complejo procedimiento estadistico de estimacion de la maxima
verosimilitud descrito por Jéreskog (1967), aunque el primero que
utilizé el método de estimacion de maxima verosimilitud fue Lawley
(1940).
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Este método es especialmente susceptible, por el propio proceso de
calculo, a aparicion de comunalidades superiores a la unidad
(anomalia denominada caso ultra - Heywood), hecho este
conceptualmente imposible que plantea la anulacién de la prueba o
exige una correccion artificial que consiste simplemente en su
sustituciéon por la unidad. Situaciones limite de comunalidades
iguales a la unidad (caso Heywood) también pueden presentarse, lo
que supondria la no existencia de unicidad de esa variable y

obligaria a una consideracién detenida de la situacion.

Una vez conseguidos los factores comunes definitivos al final del
proceso de iteracion, se pasa a estudiar la validaciéon estadistica de
tal modelo, que se realiza en dos fases. En primer lugar se analiza si
realmente existen o no factores comunes: formulada la hipotesis
nula de no existencia, se aplica un contraste ji-cuadrado para poder
rechazarla. En segundo lugar, y una vez probada la adecuacion del
fenomeno a la solucién factorial, se analiza si el numero de factores
elegido es el adecuado: se formula la hipotesis nula de que el
numero de factores es suficiente; un nuevo contraste ji-cuadrado
confirmara su aceptacion. En el caso de rechazo de la hipotesis
nula, sera preciso repetir el analisis de la maxima verosimilitud hasta
encontrar el niumero adecuado. Podria ocurrir que dos soluciones
probadas fueran admisibles; entonces se tomara aquella que
contenga un numero menor de factores comunes (postulado de
parsimonia). Existen otros métodos de validacion, por medio de
indices (criterio de informacién de Akaike, criterio bayesiano de
Schwarz) que toman valores minimos cuando el nimero de factores

es el adecuado.
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El método es valido, en lo que a obtencion de valores se refiere,
para cualquier conjunto de variables cuantitativas
independientemente de sus distribuciones de probabilidad. Sin
embargo, solo pueden ser validados en esta forma estadistica
inferencial, factores obtenidos a partir de un conjunto de variables
que se distribuyen como una normal multivariante. Puede aceptarse
una distribucion normal multivariante cuando cada una de las
variables se distribuye normalmente y la regresion de cualquier
variable en otra, y en cualquier conjunto de otras, es lineal. Este es

un supuesto muy dificil de probar.

» Método de minimos cuadrados no ponderados: el criterio que se
aplica a este método es la minimizacién de la suma de las
diferencias al cuadrado entre los elementos de la matriz de
correlacion observada y la reproducida, aunque sin tener en cuenta
los elementos de la diagonal principal. Por tanto, con este método,
se trata de que las distintaa correlaciones muestrales entre las
variables sean lo mas parecidas posibles a las correlaciones

reproducidas, obtenidas a través de los factores.

» Método de los minimos cuadrados generalizados: este método
aplica el mismo criterio que el método anterior pero ponderando las
correlaciones con la inversa de la unicidad, parte de la varianza
debida al factor Unico, de las variables. De esta forma las
correlaciones entre las variables con elevada unicidad tendran
menos peso en los resultados finales que las correlaciones entre

variables con una baja unicidad.

Cuarto paso: rotaciones de los factores

Uno de los objetivos del analisis factorial es que los factores obtenidos

sean facilmente interpretables, porque asi se analizan mas faciimente las
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interrelaciones existentes entre las variables originales. Sin embargo pocas

veces esto ocurre, con independencia del método de extraccién empleado.

Para resolver este problema se crearon los procedimientos de rotaciéon
de los factores, que permiten obtener, a partir de la solucién inicial, unos

factores que sean faciimente interpretables.

En la solucién inicial cada uno de los factores comunes estan
correlacionados en mayor o menor medida con cada una de las variables
originales. Con la rotacién de factores lo que se pretende es que cada una de
las variables originales tenga una correlacién mas préxima a “uno” con uno de
los factores, es decir, conseguir que los ejes se aproximen al maximo a las
variables en que estan saturadas, y proxima a cero con el resto de los
factores. De esta forma, y ya que hay mas variables que factores, cada factor

tendra una correlacion alta con un grupo de variables y baja con el resto.

Examinando las caracteristicas de las variables de un grupo asociado a
un determinado factor se pueden encontrar rasgos comunes que permiten
identificar el factor y darle una denominaciéon que responde a esos rasgos
comunes. Si se consiguen identificar claramente estos rasgos con los factores
comunes no solo se reducira la dimensionalidad del problema, sino que
también se conseguira desvelar la naturaleza de las interrelaciones existentes

entre variables originales.

Basados en el principio de estructura simple, la mayoria de los métodos
de rotacion trabajan de tal manera que ésta no afecte a la bondad del ajuste de
la solucion factorial, aunque cambia la matriz factorial y cambia la varianza
explicada por cada factor, las comunalidades no se alteran. Este cambio

depende del método elegido.
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El objetivo de la rotacion factorial es obtener una nueva matriz mas
facilmente interpretable. Y para ello se pretendera su aproximacién de acuerdo
con el principio de estructura simple (Thrustone, 1935). Segun este principio la

matriz factorial ha de reunir las siguientes caracteristicas:

1. Cada factor debe tener unos pocos pesos altos y otros proximos
a cero.
Cada variable no debe estar saturada mas que en un factor.
No deben existir factores con la misma distribucion, es decir, dos
factores distintos deben presentar distribuciones distintas de

cargas factoriales altas y bajas.

Los tres requisitos, generalmente, no se consiguen en la practica. Por
ello se pretende determinar como mejor solucién, aquella que resulte mas

proxima a la exigida por ese principio.

Existen dos métodos para realizar la rotacion de factores: rotacion

ortogonal y rotacién oblicua:

B Rotacién ortogonal: en este caso los ejes factoriales se rotan de
manera que se mantenga la incorrelacion entre los factores. Esto
supone que los nuevos ejes o ejes rotados son perpendiculares entre si,

de igual forma que lo son los ejes sin rotar.

Entre los distintos procedimientos de rotaciéon ortogonal el mas conocido
por su aplicacion es el varimax propuesto por Kaiser en 1958. Los ejes
de los factores del método Varimax se obtienen maximizando la suma
de las varianzas de las cargas factoriales al cuadrado dentro de cada
factor. Una de las propiedades del método Varimax es que, después de

aplicado, la varianza total explicada por los factores y la comunalidad de
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cada una de las variables no se alteran. Este método facilita la

interpretacién de los factores.

Otros métodos menos utilizados son el Quartimax, que resulta el mas
adecuado cuando se quiere simplificar la interpretacion de las variables,
y el Equamax que es una combinacion de los dos anteriores, es decir,

supone una simplificacion de los factores y también de las variables.

B Rotacién oblicua: este tipo de rotacion practicamente no se utiliza.
La rotacién oblicua indica que los ejes no son ortogonales, es decir no

son perpendiculares.

Cuando se realiza este tipo de rotacién los nuevos factores ya no estan
incorrelacionados, lo que significa que las rotaciones no conservan los
angulos rectos, por eso se llaman oblicuas, con lo que se pierde una
propiedad deseable de los factores. Pero algunas veces esta pérdida
compensa, si se consigue una asociacion mas nitida de cada una de las

variables con el factor correspondiente.

El método mas utilizado de rotaciéon oblicua se denomina Oblimin.

4.4. COMPARACION ENTRE EL ANALISIS FACTORIAL Y EL ANALISIS DE
COMPONENTES PRINCIPALES

El andlisis factorial y el analisis de componentes principales estan muy

relacionados. Algunos autores consideran al segundo como una etapa del

primero. Otros los consideran como técnicas diferentes.

Lo que ocurre realmente es que estas dos técnicas distintas (analisis

factorial y analisis de componentes principales) pueden utilizar el mismo
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algoritmo de resolucién: componentes principales de Hotelling (1933). Esto
ocurre cuando en el andlisis factorial se extraen los factores por el método de
componentes principales, lo que produce la erronea confusion de que las dos
técnicas son iguales, cuando ademas, los resultados no son significativamente

distintos.

Entre las posibles causas de confusion entre los dos meétodos se

encuentran las siguientes:

¢ El punto de partida de ambos métodos es la matriz de correlacion.

e Uno de los métodos que permiten la obtencion de factores en el analisis
factorial se denomina método de componentes principales.

e La inclusion del analisis de componentes principales dentro del analisis
factorial en los paquetes estadisticos (BMDP, SPSS-X).

El propésito inicial de Hotelling al desarrollar el método de componentes
principales era dar un paso importante en el problema de la extraccion de

factores. Posteriormente el mismo Hotelling lo vio como un fin en si mismo.

Para algunos autores, el analisis de componentes principales es
sencillamente una técnica estadistica, que se puede utilizar en distintas
situaciones, siendo el analisis factorial una de ellas. Otros contemplan el
analisis de componentes principales como el primer paso del analisis factorial,
el cual se completa con las rotaciones. Sin embargo hay autores que
consideran que las rotaciones no forman parte propiamente dicho del analisis

factorial.

Tatsuoka (1971) establece varias diferencias entre el analisis factorial y
el andlisis de componentes principales. Una de ellas es la siguiente: en el
andlisis de componentes principales el producto final es la matriz transformada

cuyas columnas son los autovectores de la matriz de correlacion y se definen

82



los componentes principales como una combinacion lineal de las variables
observadas. Por otra parte, en el analisis factorial el producto final es la matriz
factorial y sus elementos se describen asi: en cada columna aparecen las
cargas factoriales de cada variable con cada factor, indicando la influencia de
cada factor en las variables. Aqui las combinaciones lineales van en otra
direccion: los factores se combinan linealmente para expresar cada variable, es
decir, los elementos de la matriz factorial son pesos que se aplican a los

factores.

Para Tabachnick y Fidell (1983) la diferencia matematica entre ambas
técnicas consiste en lo siguiente: el punto de partida del analisis de
componentes principales es que cada variable contribuye inicialmente con un
coeficiente igual a uno en la explicacion de la varianza total. Como
consecuencia, si se conservaran todas las componentes principales el
resultado del analisis reproduciria las variables observadas como combinacion
lineal de las componentes. En el analisis factorial inicialmente solo se dispone
de la varianza que cada variable observada comparte con las otras variables
observadas; la solucion se centra en las variables con una comunalidad alta. El
objetivo del analisis de componentes principales consiste en extraer la maxima
varianza a partir de los datos mediante la identificacion de unas pocas
componentes ortogonales. El objetivo del analisis factorial consiste en
reproducir la matriz de correlacién con un nimero minimo de factores. El
analisis de componentes principales ofrece una solucién matematica Unica.
Mientras que no sucede asi con la mayoria de los métodos de extraccion de
factores en el andlisis factorial. Puede interpretarse en resumen, que el andlisis
de componentes principales analiza la varianza total, mientras que el analisis

factorial analiza la covarianza (comunalidad).

Otra forma de expresar las principales diferencias entre ambas técnicas
es que el analisis de componentes principales describe aspectos observables;

el resultado consiste en presentar los datos desde el punto un vista distinto, sin
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hacer ninguna suposicion sobre estructuras subyacentes inobservables.
Mientras que el analisis factorial supone un modelo explicito por parte del
investigador. El analisis factorial pretende pasar de un conjunto de variables
observadas a un numero mas reducido de factores no observables. Se toma
como hipétesis que las variables iniciales son combinaciones lineales de los
factores subyacentes. En el analisis de componentes principales se busca
sencillamente reducir la informacion, pasando de un conjunto de variables a
otro mas reducido que represente a las primeras, sin hacer a priori ninguna
hip6tesis sobre el significado de los factores. Lo que interesa es descubrir

cuales son las dimensiones principales.

Una de las decisiones mas importantes que hay que tomar cuando se
realizan investigaciones de este tipo es si se trabaja con analisis factorial o con
analisis de componentes principales. Cuando se esta interesado en inferir
soluciones hipotéticas, a partir de un modelo teérico, conviene aplicar el
analisis factorial. Cuando lo que interesa es un resumen empirico de los datos

conviene aplicar el analisis de componentes principales.

4. 5. ANALISIS DE CONGLOMERADOS

4.5. 1. Introduccién

El nombre de analisis de conglomerados se utiliza para definir una serie
de técnicas, fundamentalmente algoritmos, que tienen por objeto la blisqueda
de grupos similares de individuos o de variables que se van agrupando en
conglomerados. Dada una muestra de individuos, disponemos de cada uno de
ellos de una serie de observaciones; el analisis de conglomerados sirve para
clasificarlos en grupos lo mas homogéneos posible, no conocidos de
antemano, pero sugeridos por la propia esencia de los datos, de manera que

individuos que puedan ser considerados similares sean asignados al mismo
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conglomerado, mientras que individuos diferentes (disimilares) se localizan en
conglomerados distintos. Los individuos que queden clasificados en el mismo

grupo seran tan similares como sea posible.

El nombre original en ingles del analisis es “cluster” (cluster analysis) y
es el que figura en los paquetes estadisticos mas habituales y en la mayoria de
los escritos sobre este método. La palabra “cluster”, que define en general
estas técnicas, se podria traducir como grupo, conglomerado, racimo, etc.
Este tipo de analisis se utiliza en biologia para clasificar animales y plantas
conociéndose con el nombre de taxonomia numeérica o taximetria. Otros
nombres asignados al mismo concepto son “analisis tipolégico” o “clasificacién

automatica”.

Uno de los primeros esfuerzos realizados por los naturalistas y los
geografos fue elaborar la clasificacion del reino animal y vegetal, y reagrupar
los espacios geograficos en regiones. Los conceptos de “clases naturales” y de
‘regiones naturales” cominmente utilizadas por los unos y los otros sin estar
bien definidas. Gracias a los progresos matematicos modernos (teoria de
conjuntos, teoria de grafos, ... ) se ha introducido gran rigor en los métodos de
particion. De hecho el origen de este analisis esta en biologia. C. Linneo
establecié en su obra “Systema Naturae” (1758) l|a base de la taxonomia
natural botanica, en funcion de los érganos sexuales de las plantas. Linneo
describié miles de especies utilizando la nomenclatura binomial, tal y como la
conocemos actualmente, asignando a cada viviente el nombre latino, con el
genero y la especie, de tal forma que permitiera situarlo y relacionarlo con las
demas especies. Este sistema de clasificacion es una jerarquia organizada de
niveles, en donde las clases disjuntas a cada nivel forman las llamadas taxas,
siendo estas taxas a un nivel dado lo que constituyen las categorias. La
taxonomia ha llegado a ser la ciencia de las leyes de clasificacion, entendida

en el sentido de distribucion sistematica en clases.
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Posteriormente el uso de estas técnicas de clasificacion se ha extendido
a otras ciencias como por ejemplo la economia, la psicologia, la quimica y la

linglistica.

Se distinguen generalmente dos grandes categorias de métodos de

clasificacioén:

1. Los métodos geomeétricos que pretenden, a partir de datos
representados globalmente bajo la forma de una nube de puntos
en un espacio vectorial de gran dimension, llegar a proyectarlos
en un espacio vectorial de dimension reducida (analisis factorial
en general) o bien llegar a descubrir, a partir de centros de clases
moviles, las particiones mas homogéneas (por ejemplo las nubes
dinamicas).

P2 Los métodos algebraicos que consisten en tener en consideracion
solo las relaciones de los datos en las parejas que puedan
constituir. Parte de estos métodos (métodos de jerarquizacion)

son los que consideraremos en este epigrafe.

De una forma general, se puede decir que los primeros insisten en el
aspecto de posicion de los datos en el interior de una representacion
sistematica, a saber, la posicion en la nube, mientras que los segundos se
fundan en las relaciones (de orden, de equivalencia ...) entre datos. Por otra
parte, la visualizacion de las estructuras subyacentes es relativamente objetiva
en el caso de los primeros métodos, mientras que las “perturbaciones
aportadas por el observador” quedan manifiestas en las segundas, dando un

aspecto contingente a los resultados.

Entre los métodos de clasificacién automatica (taxonomia) aparecen dos

subgrupos principales que corresponden a dos objetivos diferentes de analisis:

86



@ Los métodos de particiéon

@ Los métodos de jerarquizacion

El analisis de conglomerados comienza a desarrollarse hacia 1957 y ha

podido ser viable gracias a los avances de la informatica.

Para Sokal y Sneath (1963), dos de los autores que mas han influido en
el desarrollo de este analisis, “la clasificacion es uno de los procesos
fundamentales de la ciencia, ya que los fenémenos deben ser ordenados para
que podamos entenderios”. En su obra “Principles of numerical taxonomy”
(1963) exponen “el estudio teérico de la clasificacién incluyendo sus bases,
principios, procedimientos y reglas’. Posteriormente, otros autores darian
soporte tedrico a los métodos jerarquicos de clasificacion (Johnson, 1967;
Jardine y Sibson,1968, 1971; Rohlf, 1970; Lerman, 1970; Benzecri, 1976) a

partir del uso de distancias ultramétricas y sus propiedades.

Tanto el analisis de conglomerados como el analisis discriminante sirven
para clasificar individuos en categorias. La diferencia fundamental entre ellos
estriba en que en el analisis discriminante se conoce “a priori” el grupo de
pertenencia, es decir, es necesario especificar previamente los grupos por un
camino objetivo ajeno a la medida de las variables en los casos de la muestra,
mientras que el analisis de conglomerados sirve para ir formando grupos
homogéneos, tan distintos entre ellos como sea posible en funcién de los
propios datos.

La creacion de grupos basados en similaridad de casos exige una
definicion de este concepto, o de su complementario “distancia” (disimilaridad)
entre individuos. La variedad de formas de medir diferencias
multidimensionales o distancias entre casos proporciona diversas posibilidades
de analisis. El empleo de ellas y el de las que continuamente siguen

apareciendo, asi como de los algoritmos de clasificacion, o diferentes reglas
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matematicas para asignar los individuos a distintos grupos, depende del
fenomeno estudiado y del conocimiento previo del posible agrupamiento que
de él se tenga. Puesto que la utilizacion del analisis de conglomerados ya
implica un desconocimiento o conocimiento incompleto de la clasificacion de
los datos, el investigador ha de ser consciente de la necesidad de emplear
varios métodos, ninguno de ellos incuestionable, con el fin de contrastar los

resultados.

En este tipo de anadlisis predominan la utilizacion de variables
cualitativas, ya que cuando se clasifican individuos se suele hacer en relacion
a la presencia o ausencia de ciertas caracteristicas de este tipo. En este caso
las relaciones entre los individuos se establecen calculando la matriz de
similaridades o de disimilaridades que informan entre las analogias o
diferencias entre unos y otros, sobre la base de las caracteristicas cualitativas
elegidas. Sin embargo existen también clasificaciones basadas en
caracteristicas cuantitativas. En este caso la matriz inicial de datos, que es una
tabla de individuos (casos) -variables (NxK), va a ser transformada en una
matriz de distancias (NxN) que recoge las disimilaridades entre todos los
individuos. Cuando se estudian solamente dos variables (x,y) los individuos se
sitan en el plano por ellas definido. La distancia entre dos casos viene dada

por ejemplo, a través de la expresion:

d= \[(xm '“xm)z +(X,5 — X4 )’

y se denomina distancia euclidea. Si son mas las variables, la generalizacion
de este concepto, lleva a una expresion similar con tantas diferencias al
cuadrado como variables se consideren, y mide la distancia multidimensional
entre dos puntos. A partir de la matriz que recoge estas distancias euclideas

entre todos los casos de estudio actua el analisis de conglomerados.
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Sin embargo, con ser la mas sencilla y utilizada no es la tnica forma de
medir disimilaridades entre casos. Se pueden utilizar otras medidas de
distancia cada una de ellas con sus ventajas, inconvenientes y adecuacion,

como la distancia d,, la distancia de Minkowski o la de Mahalanobis.

Las distancias multidimensionales que se obtengan dependen,
l6gicamente, de las unidades de medida de las variables. Una forma de
resolver la heterogeneidad es, como siempre, la estandarizacion de las
variables. Esta estandarizacién también puede ser necesaria incluso en el caso
en que las variables hubieran sido medidas en las mismas unidades para
evitar mayor peso en el calculo de aquellas de valores mas grandes y
generalmente de dispersiones o varianzas mayores. Aunque menos utilizados
existen otros meétodos para conseguir variables comparables, como el
algoritmo AGK basado en la distancia de Mahalanobis. Al no considerar
ninguna variable como clasificadora (dependiente) para definir los grupos, se
iguala el peso de todas ellas para que se configuren por si mismos en funcién

de la informacion global del estudio.

Cuando se trabaja con un nimero de variables suficientemente grande
puede reducirse previamente la dimension de la tabla a través de un analisis
factorial o de componentes principales, que como ya hemos dicho trabajan
con un menor numero de variables nuevas e incorrelacionadas. Para evitar
problemas de distintas escalas de medida puede estar indicada una
estandarizacion de los factores o componentes principales previa a la
realizacion de un analisis de conglomerados. Debe tenerse en cuenta que
cualquier transformacion de las variables, incluida una estandarizacion, influye
en los resultados del analisis, pudiendo llegar incluso a encubrir un
conglomerado importante, por lo que su empleo, muchas veces necesario, no

debe ser sistematico.
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Aunque el calculo de la matriz de distancias presupone la existencia de
datos cuantitativos, también es posible su utilizaciéon en variables dicotdmicas,
siempre que se defina una adecuada medida de disimilaridad, como Ia
distancia de Jaccard: se calcula un coeficiente de similaridad o “asociacién”
entre dos individuos como cociente entre el nimero de variables que contienen
presencia simultanea en ambos y el nimero de variables con presencia en
alguno de los dos. La distancia de Jaccard se define como la diferencia hasta

la unidad del coeficiente de similaridad.

El analisis de conglomerados se puede utilizar para agrupar individuos
(casos) y también para agrupar variables, aunque este es menos frecuente. El
proceso es idéntico tanto si se agrupan variables como individuos. El analisis
factorial es también una forma de agrupar variables pero en este caso todas
ellas participan en mayor o menor medida en cada uno de los factores
obtenidos (como si fueran conglomerados solapados), mientras que ahora su
diferenciacion es total (conglomerados disjuntos). Este analisis de
conglomerados para variables, basados en las técnicas del analisis factorial,

también puede ser utilizado como método de reduccién de datos.

Antes de iniciarse un analisis de conglomerados deben tomarse tres

decisiones:
s Seleccion de las variables relevantes para identificar a los grupos
® Eleccion de la medida de proximidad entre los individuos
o Eleccion del criterio para agrupar individuos en conglomerados

Es decisiva la seleccion de las variables que realmente sean relevantes
para identificar los grupos, de acuerdo con el objetivo que se pretenda lograr

en el estudio, de lo contrario el analisis carecera de sentido.
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Para la seleccion de la medida de proximidad es conveniente estar
familiarizado con este tipo de medidas, basicamente similitudes y distancias, ya
que los conglomerados que se forman lo hacen en base a las proximidades
entre las variables o individuos. Puesto que los grupos que se forman en cada
paso dependen de la proximidad, distintas medidas de proximidad pueden dar

resultados distintos para los mismos datos.

Para elegir el criterio de agrupacién es preciso conocer, previamente, los
principales métodos del analisis de conglomerados, cuyas distintas opciones
presentaremos en el siguiente apartado de clasificacion.

4. 5. 2. Clasificacion de los métodos de analisis de conglomerados

Se distinguen dos grandes categorias; métodos jerarquicos y métodos no

jerarquicos.

A) Métodos Jerarquicos

Es frecuente en la investigacion, la necesidad de clasificar los datos en
grupos con estructura arborescente de dependencia, de acuerdo con
diferentes niveles de jerarquia. Son en general los mas utilizados ya que
permiten la construccién de un arbol de clasificacion, el cual permite visualizar

los resultados.

Partiendo de tantos grupos iniciales como individuos se estudian, se
trata de conseguir agrupaciones sucesivas entre ellos de forma que
progresivamente se vayan integrando en conglomerados los cuales, a su vez,
se uniran entre si a un nivel superior formando grupos mayores que mas tarde
se juntaran hasta llegar al conglomerado final que contiene todos los casos
analizados. La representacion grafica de estas etapas de formacion de grupos,
a modo de arbol invertido, se denomina dendograma. La decision de todas

estas agrupaciones ha de tomarse en funcion de la similaridad o distancia
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proporcionada por el conjunto de variables estudiadas, ya que en cada nivel de

la jerarquia se unen los dos conglomerados mas cercanos.

Los métodos jerarquicos se dividen en aglomerativos y disociativos,

presentando cada una de estas categorias gran variedad de métodos.

1. Aglomerativos: son conocidos también como ascendentes ya que
empiezan el analisis con tantos grupos como individuos haya. A
partir de estas unidades iniciales se van formando grupos de forma
ascendente, agrupando cada vez mas los individuos en los
sucesivos grupos. Al final del proceso todos los casos estan

englobados en el mismo conglomerado.

2. Disociativos: también denominados descendentes o divisivos,
constituyen un proceso inverso al anterior. Empieza con un
conglomerado que engloba a todos los individuos. A partir de este
grupo inicial, de forma descendente, a través de sucesivas
divisiones se van formando grupos cada vez mas pequerios. Al final
el proceso tiene tantos grupos como individuos. Independientemente
del proceso de agrupamiento hay muchos criterios para ir formando
los conglomerados. Todos los criterios se basan en la matriz de
distancias o similitudes. Para poder elegir el criterio mas adecuado

conviene conocer las medidas de proximidades.

En el presente trabajo emplearemos los métodos aglomerativos. Estos
son los mas utilizados. Por ello nos detendremos un poco mas. En estos
métodos cada objeto u observacion empieza dentro de su propio
conglomerado. En etapas posteriores los dos conglomerados mas cercanos se
combinan en un nuevo conglomerado agregado reduciendo asi el nimero de
conglomerados paso a paso. A estos métodos también se les denominan

métodos de construccién. Una caracteristica importante de este tipo de
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métodos es que los resultados obtenidos en un paso previo siempre necesitan
encajarse dentro de los resultados del siguiente paso. Los algoritmos mas
habituales para obtener conglomerados dentro de los métodos aglomerativos
son el método del encadenamiento completo, método de en medio, método de
Ward y método del centroide. La diferencia entre ellos esta en como se calcula

la distancia entre los conglomerados.

En el método de Ward, que es el utilizado en el presente trabajo, la distancia
entre dos conglomerados es la suma de los cuadrados entre dos
conglomerados sumados para todas las variables. En cada paso del
procedimiento de aglomeracion se minimiza la suma de los cuadrados dentro
del conglomerado para todas las particiones (el conjunto completo de
conglomerados disjuntos o separados) obtenida mediante combinacién de dos
conglomerados con un numero reducido de observaciones. También esta
sesgado hacia la produccion de conglomerados con aproximadamente el

mismo numero de observaciones.

B) Métodos no jerarquicos

También conocidos como partitivos o de optimizacion. Tienen por
objetivo formar un nimero de clases homogéneas excluyentes, con maxima
divergencia entre ellas prefijadas “a priori" por el investigador, lo que
constituye una diferencia con los métodos jerarquicos. Las clases que se
formen constituyen una Unica particion y no estan organizadas jerarquicamente
ni relacionadas entre si. La asignaciéon de individuos a los grupos se hace
mediante algin proceso que optimice el criterio de seleccioén. Otra diferencia
esta en que estos métodos trabajan con la matriz de datos original y no

requieren su conversién en una matriz de proximidades.
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Pedret (1986) agrupa los métodos no jerarquicos en las siguientes
cuatro familias: reasignacién, bisqueda de la densidad, directos y reduccion de

dimensiones.

Los métodos de reasignacion permiten que un individuo asignado a un
grupo en un determinado paso del proceso sea reasignado a otro grupo en un
paso posterior si esta decision optimiza el criterio de seleccion. EIl proceso
termina cuando no quedan individuos cuya reasignaciéon permita optimizar el
resultado que se ha conseguido. Algunos de los algoritmos mas conocidos
dentro de estos métodos son el método K-medias de McQueen (1967), el
“quick cluster analysis” y el método de Forgy, los cuales se suelen agrupar bajo
el nombre de métodos centroides o centros de gravedad. Por otra parte esta el
método de las nubes dinamicas, debido a Diday. De todos ellos los de mayor
interés son el método de K-medias y “quick cluster”,

Los métodos de busqueda de la densidad presentan una aproximacion
tipolégica y una aproximacion probabilistica. En la primera los grupos se
forman de manera que se de la mayor concentracién posible de individuos.
Entre los algoritmos mas conocidos dentro de estos estan el analisis modal de
Whishart, el método de “Taxmap” de Carmichel y Sneath y el método de Fortin.
En la segunda aproximacion se parte del postulado de que las variables siguen
una ley de probabilidad segun la cual los parametros varian de un grupo a otro.
Se trata de encontrar los individuos que pertenecen a la misma distribucion.

Destaca en esta aproximacion el método de las combinaciones de Wolf.

Los meétodos directos permiten clasificar simultaneamente a los
individuos y a las variables. Las entidades agrupadas ya no son los individuos
o las variables, sino que son las observaciones, es decir, los cruces que
configuran la matriz de datos. El algoritmo mas conocido dentro de este grupo
es el “block clustering” de Hartigan.
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Los métodos de reduccion de dimensiones consisten en buscar unos
factores en el espacio de los individuos. Cada factor define a un grupo. Sin
embargo dado que cada individuo puede corresponder a varios factores

diferentes, la interpretacion de los grupos puede ser compleja.

En definitiva, la clasificacion de todos los casos de una tabla de datos en
grupos separados que configura el propio analisis proporciona conglomerados
no jerarquicos. Esta denominacion se debe a la no existencia de una estructura
vertical de la dependencia entre grupos formados y por consiguiente estos no
se presentan en distintos niveles de jerarquia. Como ya hemos dicho es
preciso en este analisis que el investigador determine de antemano el nimero

de conglomerados en que quiere agrupar sus datos.

Sera siempre conveniente realizar varios tanteos por lo que la selecciéon
del mas apropiado al fenémeno que se esta estudiando ha de basarse tanto en
criterios matematicos como de interpretabilidad. Como puede no existir un
numero definido o si existe generalmente no se conoce, la prueba debe ser
repetida con diferente numero a fin de tantear la clasificacion que mejor se

ajuste al objetivo del problema, o facilite la interpretaciéon mas clara.

Los métodos no jerarquicos estan especialmente indicados ante
grandes tablas de datos y son también ltiles para la deteccion de casos
atipicos: si se elige previamente un nimero de grupos elevado, superior al
deseado, aquellos que contengan un numero escaso de individuos servirian
para detectar casos extremos que podrian distorsionar la configuracién. Seria
entonces aconsejable realizar el analisis definitivo sin ellos y después, y con el
nimero deseado de grupos, asignar opcionalmente los atipicos al
conglomerado adecuado que habra sido formado sin su influencia

distorsionante.
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Resulta muy intuitivo suponer que una clasificacion correcta debe ser
aquella en que la dispersion dentro de cada grupo formado sea la menor
posible. Esta condicién se denomina criterio de la varianza y lleva a
seleccionar una configuraciéon cuando la suma de las varianzas dentro de cada
grupo (varianza residual) sea minima. Se han propuesto diversos algoritmos de
clasificacion no jerarquica basados en minimizar progresivamente la varianza,
que difieren en la eleccién de los conglomerados provisionales que necesita el
arranque del proceso y, en el método de asignacion del proceso y en el

método de asignacién de individuos a los grupos.

Entre los mas utilizados se encuentra el algoritmo de las K-medias,
citado brevemente al hablar de los métodos de reasignacion, y que pasamos a

describir con mas detalle a continuacion.

Para lograr una clasificacion correcta, tal y como se ha indicado
previamente, se pretende la definicion de grupos que presentando una fuerte
homogeneidad dentro de ellos, sean suficientemente dispares unos de otros.
Asi, una vez definidos los grupos, cada individuo pertenecera a un solo grupo:
aquel que reuna a los individuos mas cercanos a él, en términos de los valores
alcanzados en las distintas variables observadas, siendo lejano a las

caracteristicas de los restantes grupos.

Desde el punto de vista estadistico, se pretende que la dispersion entre
los elementos de un grupo sea minima (distancia dentro de un grupo, minima)

siendo la dispersion entre los grupos maxima (distancia entre grupos, maxima).

Con ello, la dispersion de todos los datos, se podria descomponer en
dispersién entre los grupos o conglomerados (debida a la heterogeneidad que
explican dichos grupos) y dispersion dentro de cada grupo (denominada

residual).
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Para medir la dispersion, se define en cada conglomerado el CENTRO
de gravedad, cuyos valores son las medias de las observaciones para cada
variable, en los individuos del grupo, y a continuacién se calcula la suma de las
desviaciones cuadraticas de los distintos puntos (individuos) del grupo respecto
del centro (si se desea minimizar la varianza, bastara que esta suma sea
minima: minima distancia euclidea). A continuacion se calcula la suma de

desviaciones cuadraticas entre los centros (que habra de ser maxima).

El algoritmo de las K- medias es un algoritmo secuencial que parte de
medias arbitrarias y a medida que asigna individuos a los grupos contrasta el
efecto que sobre la varianza residual tiene la asignacién de cada uno de los

casos a cada uno de los grupos.

El valor minimo de la varianza determina una configuracion de nuevos
grupos con sus respectivas medias. Se asignan otra vez todos los casos a
estas nuevas medias en un proceso que se repite hasta que ninguna
transferencia puede ya disminuir la varianza residual o se alcance otro criterio
de parada como un numero limitado de pasos de iteracidon consecutivos sea
menor que un valor prefijado. El procedimiento configura los grupos

maximizando a su vez la distancia entre sus centros de gravedad.

Como en este método se comprueban los casos secuencialmente para
ver su influencia individual, el calculo puede verse afectado por el orden de los
mismos en la tabla a pesar de lo cual es el algoritmo que mejores resultados
produce. Existen otras variantes de este meétodo pero que llevan a

clasificaciones muy similares.

Como cualquier otro método de clasificacion no jerarquica proporciona
una solucién final unica para el nimero de conglomerados elegido, a la que se
llegara con menor numero de iteraciones cuanto mas cerca estén las medias

de las que se parte de las que finalmente van a ser obtenidas.
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5. ANALISIS Y RESULTADOS

Una vez enunciadas y descritas las distintas técnicas de analisis
multidimensional de datos, abordaremos en este apartado su aplicacion a los
datos base de nuestro analisis, con el fin de responder a los objetivos

planteados inicialmente en este trabajo.

Si bien se recogen ya los ultimos analisis elaborados como definitivos
creemos importante llamar la atencion sobre las distintas fases previas en las
que mediante la aplicacion de distintas técnicas se fueron analizando vy
depurando tanto los datos como su significatividad, asi como las correlaciones

existentes.

Existen diferentes razones que nos han llevado a realizar el presente
analisis con las 48 variables finalmente seleccionadas en lugar de las 68

inicialmente planteadas, a saber:

- En muchas variables existian un numero importante de datos
perdidos. Cabe destacar la notable ausencia de datos en paises
como el Reino Unido, Suecia, algunas regiones alemanas, y en
menor medida paises como Finlandia, Austria e Italia, paises que
consideramos de vital importancia para su inclusion en la
determinacion de las caracteristicas socioeconomicas pretendidas

(ver anexo ll).

- Al completar estos datos inexistentes con estimaciones o
extensiones a partir de los datos disponibles correspondientes a
otros niveles (NUTSO, NUTS1) con el fin de no renunciar a la
presencia de estos paises ni limitarnos en el nimero de variables
utilizadas, los resultados obtenidos demostraron un claro sesgo, de

forma que los conglomerados determinados resultaban altamente
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entre si. Ello nos obligd, a pesar de nuestro interés, a prescindir de

las variables no completas.

- Seria deseable que en un futuro, se dispongan de los datos
suficientes que permitan mejorar el analisis hasta ahora realizado,
alcanzando con ello una doble mejora: conseguir una tipologia mas
acorde con la realidad de los paises de la Union Europea y lograr un
marco en el que se puedan reconocer las caracteristicas propias de

las comunidades autdnomas espanolas.

5.1. ANALISIS DE COMPONENTES PRINCIPALES Y ANALISIS
FACTORIAL

Para establecer si es posible reducir el nimero de variables iniciales
observadas por un numero menor de variables no observadas, sin que se
pierda practicamente informacién se ha aplicado analisis de componentes

principales como técnica de caracter exploratorio.

Partiendo de la informacién que proporciona la matriz de correlaciéon se
han obtenido 11 autovalores superiores a la unidad, por lo tanto, es posible
reducir la dimension inicial, trabajando con menos de 48 variables. Esta
reduccion podria justificar la aplicacion de analisis factorial con caracter
confirmatorio, ya que el objetivo del presente trabajo no es solo reducir el
numero de variables, sino también explicar la estructura subyacente de los

datos.

5. 1. 1 Conveniencia de la realizacion del Analisis Factorial

Para comprobar la conveniencia de la realizacion del Analisis Factorial
se ha calculado la Medida de adecuacion muestral de Kaiser-Meyer-Olkin
(KMO) y se ha aplicado el test de esfericidad de Bartlett, presentandose los

resultados en la tabla Ill.
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La primera prueba realizada arroja un valor de 0,743, considerandose
éste como aceptable y por lo tanto indica la conveniencia de proceder a la

realizacion del analisis factorial.

El test de esfericidad de Bartlett nos permite rechazar la hipétesis nula
(independencia entre las variables), con un nivel de significaciéon del 5%, segun

lo cual confirma el resultado obtenido a través del KMO, ya comentado.

Medida de adecuacion muestral de Kaiser-Meyer-Olkin. 743

Prueba de esfericidad de Bartlett Chi-cuadrado aproximado 15667,301
gl 1128
Sig. ,000

Tabla lll: KMO y prueba de Bartlett

5.1. 2 Extraccion de Factores

El criterio analitico adoptado para determinar el nimero de factores a
retener ha sido el criterio de la media aritmética. También examinaremos el

criterio basado en el grafico de sedimentacion.

Segun el criterio de la media aritmética se seleccionan aquellos factores
cuyo autovalor exceda el de la media de los autovalores. El autovalor asociado
a un factor es precisamente su varianza. Si las variables iniciales estan
tipificadas, los factores seleccionados seran aquellos que presenten un

autovalor mayor que la unidad.

En la tabla IV figuran todos los factores seleccionados segun el criterio

de la media aritmética, acompafadas de sus autovalores, el tanto por ciento de
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la varianza explicada, asi como la varianza acumulada segln el nimero de

factores considerado.

Autovalores de la matriz de correlacion reducida
Factores Autovalor % de lavarianza % acumulado

1 10,8382 26,04 26,04
2 6,1816 14,85 40,89
3 45748 10,99 51,88
4 3,8172 9,17 61,056
5 3,101 7,45 68,50
6 2,5042 6,02 74,51
'/ 1,9814 476 79,27
8 1,6096 3,87 83,14
9 1,3957 3,35 86,49
10 1,0778 2,59 89,08

Tabla IV. Factores seleccionados

Podemos observar que si retenemos estos 10 factores se explica casi

un 90% de la varianza total, lo cual es un porcentaje mas que aceptable.

En la figura 2 aparece el grafico de sedimentacion, donde se observa
una pendiente pronunciada hasta el décimo autovalor, a partir del cual la
pendiente es practicamente despreciable. Es conveniente retener estos 10
primeros factores en cuanto que retener un nimero mayor no aporta ganancia
respecto a explicacion de la varianza; afadir tres factores mas supone

aumentar el porcentaje explicado de la varianza en un 3%.
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Grafico de sedimentacion
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Fig. 2 Grafico de sedimentacion

5. 2. INTERPRETACION DE LOS FACTORES OBTENIDOS

La denominacién asignada a cada uno de los factores seleccionados es
acorde con la o las variables con las que dicho factor presenta mayor
correlacion en valor absoluto. Asi por ejemplo el factor relevo generacional
(F2), presenta la correlacidon mas alta, en este caso positiva, con las variables
que indican la poblacién femenina y masculina menores de 20 afios (1f20 y
1m20), es decir, la poblacion feértil, responsable del mayor nimero de

nacimientos y en consecuencia del relevo generacional.

En la tabla V las variables aparecen ordenadas en funcion del grado de
explicacion de la varianza total de cada uno de los factores, recogidos estos en
sentido decreciente, de acuerdo con el valor absoluto de los coeficientes de
correlacién con las sucesivas componentes elegidas, completando de manera
ordenada cada uno de los factores e incluyendo solo aquellos casos en los que
la correlacion es superior, en valor absoluto, a 0,4. También se facilitan las
correspondientes comunalidades, que nos proporcionan una medida del grado

de explicacién de cada variable a través de las 9 componentes retenidas.
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En general, la mayoria de las comunalidades son superiores a 0,7 lo
que pone de manifiesto que el grado de explicacion es satisfactorio. De
acuerdo con la tabla V podemos aceptar la existencia de diez factores que

justifican la interdependencia entre las variables.

A continuacion se llevara a cabo una breve descripcion de las

caracteristicas mas significativas de cada uno de los factores encontrados.

Comunaldad F1 F2 F3 F4 F5 F6 F7 F8 F9 F10
2PAF 0,9466 0,91

2PLD 0,9214 0,89

2PJM 0,9141 0,88

2PJF 0,9219 087

1GDP 0,9158 0,83

2TAM 0,8360 -0,76

2PAM 0,9052 0,75

2TAF 0,8892 -0,71

2HOG 0,8241 -0,51

1F20 0,9745 0,95

1M20 0,9673 0,94

1F99 0,9082 -0,83

INAT 0,9500 0,72

1FEC 0,9207 0,64

1M89 0,9045 -0,60

3VAA 0,9402 0,93

2EAG 0,9127 0,87

3VAS 0,9380 -0,67

2ESE 0,9107 -0,66

7COC 0,8019 -0,65

5PVE 0,4350 0,48

3VAI 0,8501 0,89

2EIN 0,8504 0,83

6CEl 0,8133 0,81

6CES 0,6811 -0,72

6CEH 0,6390 -0,61

8VvIP 0,7537 0,72

1SUIl 0,7225 0,66

8VIA 0,8625 0,64

3PIB 0,7923 0,61
8DEN 0,4981 0,57
8HOS 0,4628 0,57
4NPA 0,6334 0,47
6CET 0,8745 0,86
8CEH 0,8832 0,84
SUPERF 0,5876 0,66
7MOC 0,7420 -0,67
7KLS 0,4732 0,59
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8EUT 0,3576 0,59

TKAS 0,7303 0,55

TKAU 0,4765 -0,42

4EID 0,5865 0,40

8viB 0,6090 0,69

8MED 0,5088 0,52

1M64 0,8580 0,50

1EVO 0.6189 0,65

1MOT 0,8375 -0,64

8VIU 0,7379 0,64

Método de extraccion: método de los factores principales Método de rotacion: Normalizacion Varimax con Kaiser.

Tabla V: Comunalidades y Matriz factorial rotada correspondientes.

Factor 1

Se interpreta como factor mercado de trabajo (F1), puesto que las variables
que estan mas correlacionadas con este factor son las relacionadas con el
paro por sexo (2paf, 2pam), paro de larga duracion (2pld), paro juvenil por sexo
(2pjf, 2pjm), grado de dependencia (2gdp). También aparecen correlacionadas
las tasas de actividad por sexo (2taf, 2tam) y el niumero de hogares por
habitante (2hog).

Todas las variables presentan correlacion positiva, excepto las variables
que hacen referencia a la tasa de actividad y el nimero de hogares por
habitante. Esto pone de manifiesto que un valor elevado de este factor implica
una elevada tasa de paro y una baja tasa de actividad (que se relaciona con un
mayor grado de dependencia) y esto también se relaciona con la existencia de

un bajo numero de hogares por habitante.

Factor 2

Se interpreta como factor relevo generacional (F2), puesto que las variables
que estan mas correlacionadas con este factor son la poblaciéon masculina y
femenina menor de 20 afos (1f20, 1m20) y la tasa de fecundidad y natalidad
(1fec, 1nat). Con este factor también estan correlacionadas otras dos variables
que se corresponden con la poblacion masculina y femenina mayor de 64 anos
(1f99, 1m99).
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Se observa que existen una correlacion positiva para la poblacién de menos de
20 afios y para las tasas de natalidad y fecundidad, siendo negativa para el
resto de las variables. Esto pone de manifiesto que en las regiones con mayor
poblacién joven, mayor es el nimero de nacimientos y menor es la poblacion

mayor de 64 anos.

Factor 3

Se interpreta como factor sector primario (F3) puesto que las variables que
estan mas correlacionadas con este factor son la proporcién del valor afiadido
en la agricultura (3vaa) y los ocupados en el sector primario (2eag). Otras
variables que se encuentran dentro de este factor son la proporcion del valor
anadido en los servicios (3vas) y los ocupados en el sector servicios (2ese), el
numero de vehiculos privados por habitante (7coc) y, en menor medida, la

produccién vegetal (Spve).

En este factor la correlaciéon es positiva en todas las variables salvo en las dos
relacionadas con el sector servicios y la vinculada al nimero de vehiculos
privados. Esto pone de manifiesto que en las regiones en las que este factor
tome un valor elevado y positivo corresponde a regiones con un alto grado
primarizacién que iria unido a un bajo nivel terciarizacion relacionado con un

reducido parque movil.

Factor 4

Se interpreta como factor sector secundario(F4), puesto que las variables que
tienen mayor peso en este factor son la proporciéon del valor afiadido en la
industria (3vai) y los ocupados en dicho sector (2ein). También presentan
cargas altas las variables correspondientes al consumo eléctrico de la

industria, de los servicios y de los hogares (6cei, 6¢ces, y 6¢ceh).
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En este factor las variables que presentan una correlacion positiva son las
variables que hacen relacionadas con el sector industrial, presentando el resto
correlacion negativa. Segun esto, valores elevados de este factor pondrian de
manifiesto un alto grado de industrializacién. Las cargas negativas del
consumo eléctrico en el sector servicios y en los hogares no tiene porque
significar una escasa importancia de estos, si no que el mayor consumo
eléctrico de la industria, por sus caracteristicas especificas, hace que el resto

de los consumos tenga un peso relativo menor.

Factor 5

Se interpreta como factor urbanizacion (F5), ya que las variables que lo
componen hacen referencia a la proporcion de viviendas principales (8vip) y
alquiladas (8via), a la proporcion de muertes por suicidio (1sui), el PIB por
habitante (3pib) y el nimero de dentistas por habitante (8den), nimero de
camas de hospital por habitante (8hos) y el niumero de patentes por habitante
(4npa).

Este factor presenta correlacion positiva con todas las variables, de modo que

valores altos de este factor implican un nivel elevado de desarrollo.

Factor 6

Se interpreta como factor consumo eléctrico (F6), ya que la variable que
guarda una mayor correlaciéon con este factor es la que da cuenta del consumo
eléctrico total por habitante (6cet) y el consumo eléctrico de los hogares por
habitante (8ceh). La otra variable presente en este factor es la superficie

(superfic).
Con todas las variables la correlacion es positiva. Esto pone de manifiesto que

valores altos de este factor suponen un alto consumo eléctrico total y en los

hogares, lo que podria significar que en regiones de mucha superficie, los
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hogares se abastecerian fundamentalmente de energia eléctrica y utilizarian

menos ofro tipo de energia.

Factor 7

Se interpreta como factor infraestructuras (F7), ya que las variables que
presentan mayores cargas son la mortalidad en carretera (7moc), los
kilbmetros de via férrea y de autovia por hectarea (7kls y 7kas), y el nimero
total de estudiantes universitarios por habitante (8eut). También aparecen, con
menores cargas, los kilbmetros de autovia por habitante (7kau) y el gasto en
I+D (4eid).

Las unicas variables que presentan cargas negativas son la mortalidad en
carretera y la que hace referencia a los kilometros de autovia por hectarea,
por lo tanto valores altos de este factor supone una alta densidad de
infraestructuras viarias y universitarias. La buena dotacion de carreteras reduce
la mortalidad en las mismas. En cuanto a la correlacién negativa con la variable
kilometros de autovia por habitante, ésta seria atribuible al hecho de que los
valores altos de este factor (infraestructuras) predominan en zonas
densamente pobladas, lo que aumenta el denominador (nimero de habitantes)

de esta variable provocando una disminucién de su valor.

Factor 8

Se interpreta como factor salubridad (F8), ya que las dos variables que explica
son el porcentaje de viviendas con bafio (8vib) y el nimero de médicos por
habitante (8med).

Las correlaciones que presentan ambas variables son positivas con lo que un

valor alto de este factor supondra un alto valor de dichas variables.
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Factor 9
Se interpreta como factor crecimiento de la poblacién (F9), ya que las variables
fundamentales que lo integran son la evolucién de la poblacién (1evo) y la tasa

de mortalidad (1mot) con correlacion positiva y negativa respectivamente.

Un alto crecimiento de la poblacion estara ligado a una alta tasa de evolucién

de la poblacion y a una baja tasa de mortalidad.

Factor 10
Se interpreta como factor viviendas unifamiliares (F10), ya que la unica variable
que aparece con carga significativa (con signo positivo) es el porcentaje de

viviendas unifamiliares (8viu).

Como se ha podido observar en la interpretacion de los factores, a partir del
octavo factor hay menos variables que cargan significativamente en ellos, lo

cual es logico en la realizacion de un analisis de este tipo.

5. 3. ANALISIS POR CONGLOMERADOS

El objetivo del analisis por conglomerados es la particion de un conjunto
de individuos (en nuestros datos los elementos o individuos son las regiones
clasificadas como NUTS2) en grupos tales que las regiones pertenecientes a
un mismo grupo son muy similares entre si pero muy diferentes a las regiones
pertenecientes a otros grupos, (homogeneidad dentro de cada grupo y

heterogeneidad entre los grupos).

Dadas n regiones europeas consideradas y las p variables observadas,
la tabla de datos que contiene n x p observaciones tendra n filas y p columnas.
Cada fila puede ser considerada como un punto en un espacio de p

dimensiones. Las coordenadas de cada punto se obtendran a partir de los
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valores en las p variables de la region correspondiente. A partir de la
representacion de los n puntos-fila, teniendo en cuenta las distancias entre
ellos, trataremos de agruparlos en conglomerados de tal forma que, por un
lado, las distancias dentro de un mismo conglomerado sean pequefias y, por
otro, las distancias entre conglomerados sean grandes. La medida de la

distancia entre individuos la mas comun es la euclidea.

En el presente trabajo se ha realizado un analisis de conglomerados
sobre las 201 regiones europeas o NUTS2 ya comentadas, utilizando como
variables descriptivas del comportamiento socioeconémico de tales regiones
las puntuaciones factoriales obtenidas a partir del analisis factorial descrito en
el apartado anterior. Se han considerado, por tanto, las cargas factoriales de
los 10 factores retenidos. Ademas se ha afiadido como un factor mas a tener
en cuenta la variable de control poblacion (poblacto), que da cuenta de la
poblacion en las distintas NUTS2.

5. 3. 1. Resultados

Después de distintos analisis se llegd a la conclusion de que el nimero
optimo de conglomerados para la explicacion de las diferentes tipologias
socioeconoémicas subyacentes en las regiones de la Unién Europea era de

quince.

En la pagina siguiente aparece el mapa de las regiones una vez

asignadas a los 15 conglomerados resultantes.
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En la tabla VI aparece el nimero de regiones que conforman cada uno
de los quince conglomerados considerados. Se observa que existen dos
conglomerado (C1 y C2) mayoritarios formados por 34 y 27 regiones
respectivamente, y tres conglomerados (C13, C14 y C15), que tan solo estan
integrados por 7, 6 y 4 regiones respectivamente. El resto de los
conglomerados estan compuestos por un numero de regiones comprendido
entre 8 y 18.

Numero de casos en

cada conglomerado
Conglomerado 1 34
2 27
3 13
4 8
§ 8
6 15
7 14
8 18
9 1
10 12
11 14
12 9
183 7
14 4
15 6
Validos 201
Perdidos 0

Tabla VI. Conglomerados y numero de regiones que |a integran

A continuacion, describiremos brevemente las caracteristicas
geograficas y la tipologia de cada conglomerado, poniendo especial atencion
en las variables mas significativas, con mayor peso en la segmentacién
geografica final.

Conglomerado 1
El conglomerado 1 consta de 34 regiones, siendo éste el mas numeroso de

todos. Abarca la region de Lisboa y toda Gran Bretafa, excepto Greater

London e Irlanda del Norte.
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Este conglomerado se caracteriza por presentar un comportamiento muy
estandarizado (valores proximos a la media) en todas las variables analizadas,
destacando unicamente el valor moderadamente bajo del nUmero de viviendas

en propiedad por habitante (8vip).

Conglomerado 2
El conglomerado 2 consta de 27 regiones. Engloba la antigua Alemania
Occidental excepto Darmstadt, Oberbayern, Hamburg y Bremen, y también la

region holandesa de Groningen.

Al igual que el conglomerado anterior, este se caracteriza por presentar valores
también muy estandarizados, destacando valores moderadamente altos en el
numero de patentes (4npa) y en la poblacién masculina entre 20 y 64 afos

(1m64), asi como valores moderadamente bajos de paro femenino juvenil
(2pjf).

Conglomerado 3

El conglomerado 3 consta de 13 regiones. Esta englobado por todas las

regiones de Suecia y Finlandia.

Este conglomerado esta formado por regiones de gran superficie. Se
caracteriza por un alto consumo eléctrico total (6cet) y un alto consumo
eléctrico en los hogares (8ceh). La tasa de actividad femenina es
moderadamente alta (2taf), asi como la proporcién de empleados en 1+D en

ensefianza, empresa privada y Estado (4eid).
Conglomerado 4

El conglomerado 4 consta de las 8 regiones que forman la antigua Alemania
del Este.
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Se caracteriza por presentar un gran niumero de viviendas en alquiler (8via) y
una baja tasa de fecundidad (1fec), natalidad (1nat) y grado de evolucién
(1evo). También existe un numero moderadamente bajo de hombres con edad
superior a 65 afios (1m99), de viviendas unifamiliares (8viu), siendo el grado de

dependencia bajo (1gdp).

Conglomerado 5
El conglomerado 5 esta integrado por 9 regiones, que constituyen los Paises

Bajos excepto la regiéon de Groningen.

Este conglomerado se caracteriza por presentar un gran nimero de camas de
hospital por habitante (8hos), gran nimero de viviendas unifamiliares (8viu),
viviendas con bafo (8vib), asi como un numero moderadamente alto de
viviendas en propiedad (8vip). También existe una proporcion moderadamente
alta de consumo eléctrico en el sector servicios (8ces). Por otra parte, se
caracteriza por tener una proporcion relativamente baja de poblacién femenina

mayor de 65 afos (1f99).

Conglomerado 6
Este conglomerado consta de 15 regiones: la region Norte de Portugal, Irlanda,

las regiones austriacas de Oberoesterreich y Voralberg, y el noreste francés.

Se caracteriza por tener una poblacion joven, esto es, presenta valores
moderadamente altos para la poblacion masculina y femenina menores de 20
afos (120 y 1m20). También presenta un indice de natalidad (1nat) y tasa de
fecundidad destacables (1fec). Y a su vez hay poca poblacion mayor de 65
afos (1f99 y 1m99).

Por lo tanto, estamos ante un conglomerado cuya principal caracteristica es

estar integrado por una poblacién joven y fértil.
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Conglomerado 7
Este conglomerado consta de 14 regiones que forman la mayor parte de

Francia, excepto lle de France y las regiones ya citadas en el conglomerado 6.

Este conglomerado se caracteriza por presentar un consumo moderadamente
alto de energia eléctrica en los hogares (6ceh), un nimero de viviendas con
bafio moderadamente bajo (8vib), asi como una tasa relativamente baja de

actividad masculina (2tam).

Conglomerado 8
Esta constituido por 18 regiones: toda Bélgica salvo Bruselas, y toda Austria

salvo Viena y las regiones incluidas en el conglomerado 6.

Este conglomerado se caracteriza, principalmente, por tener un numero
moderadamente alto de kilometros de autovia por cada mil habitantes (7kau) y

un bajo consumo de energia eléctrica en el sector servicios (6ces).

Conglomerado 9
Once son las regiones que constituyen este conglomerado: el Norte y centro

de ltalia, excepto Lombardia y Lazio.

Este conglomerado se caracteriza por tener un alto nimero de vehiculos por
habitante, una poblacién envejecida (1m99), muy poca poblacién masculina y
femenina menor de 20 afos (1m20, 1f20) y una baja tasa de fecundidad y

natalidad (1fec, 1nat).

Conglomerado 10
Este conglomerado esta formado por 12 regiones: Madrid, Andalucia,
Comunidad Valenciana, Catalufia, lle de France, Greater London, Dinamarca,

Oberbayern, Darmstadt, Lombardia, Lazio y Atenas.
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Este conglomerado se caracteriza por estar formado por regiones con una
poblacion muy elevada (poblacto), dotadas con un alto nimero de médicos por
habitante (8med) y una alta proporcién de personas empleadas en I+D, en
ensefianza, empresa privada y Estado (4eid), lo cual es légico ya que estamos
hablando de las regiones que contienen los grandes nucleos urbanos de la
Unién Europea. La tasa de mortalidad es relativamente baja (1mot). El resto de
las variables presentan, en este conglomerado, valores muy estandarizados,

es decir, muy préximos a la media.

Conglomerado 11
Catorce regiones integran este conglomerado: las regiones italianas de
Cerdefia, Basilicata y Molise, y toda Espafa excepto Madrid, Catalufa,

Comunidad Valenciana, Baleares, Ceuta y Melilla, y Canarias.

Este conglomerado presenta una alta tasa de paro femenino (2paf), de paro
juvenil femenino y masculino (2pjf y 2pjm), y paro de larga duracion, siendo
también, y como cabria esperar, el grado de dependencia alto (1gdp). La tasa
de actividad femenina y masculina es baja (2taf y 2 tam). La tasa de
fecundidad y el indice de natalidad son relativamente bajos (1fec, 1nat), bajo
numero de viviendas en alquiler (8via) y bajo numero de hogares por habitante
(2hog). Estamos ante un conglomerado donde la tasa de paro es importante
dentro de la poblacion joven, lo que provoca un alto grado de dependencia,
retrasandose la edad de emancipacion de los hogares, esto provoca que el
namero de hogares por habitante sea menor. La escasa estabilidad de la

poblacién joven parece que es la responsable de que la natalidad sea baja.
Conglomerado 12

Constituido por 9 regiones que forman toda Grecia, excepto Atenas, lonia

Nisia, Voreio Aigaio y Notio Aigaio.
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Este conglomerado se caracteriza por una alta ocupacion de la poblacién en
agricultura (2eag), lo cual provoca una elevada proporcion del valor afiadido
bruto a coste de los factores agricola (3vaa). Presenta una alta produccion
vegetal por habitante (5pve), alto paro juvenil femenino (2pjf) y tasa
relativamente alta de mortalidad en carretera (7moc). También se caracteriza
por que el nimero de ocupados en el sector servicios es bajo (2see), asi como
la proporcion del valor afadido bruto a coste de los factores del sector
servicios, el nimero de vehiculos privados (7coc), el numero de hogares por
habitante (8hog), y el producto interior bruto (3pib). Presenta un bajo nimero

de suicidios (1sui) y de viviendas por alquiler (8via).

Estamos ante un conglomerado eminentemente agricola.

Conglomerado 13
Lo forman 7 regiones: las espafiolas Canarias, Baleares y Ceuta y Melilla; y las

italianas Campania, Sicilia, Puglia y Calabria.

Se trata de un conglomerado en el que existe una elevada tasa de paro de
larga duracién (2pld), que afecta fundamentalmente a las mujeres (2paf),
aunque también a los hombres pero en menor grado (2pam), y a la poblacién
juvenil de ambos sexos (2pjm, 2pjf). También, es un conglomerado
caracterizado por tener una elevada proporcion del valor afiadido bruto a coste
de los factores destinado al sector servicios (3vas) siendo la proporcién de este
valor anadido destinado a la industria baja (3vai). Ademas el numero de
ocupados en el sector industrial y el consumo de energia en este sector es
bajo (2ein, 6¢cei). Por lo que respecta a la poblacién esta se caracteriza porque
presenta una alta proporcion de poblacién joven femenina, mientras que la
proporcién de poblacién femenina con mas de 65 afios es escasa (1f20 y
1f99). Cabe destacar que el numero de hogares por habitante es bajo (2hog), y

moderadamente alto el consumo de energia en los mismos (6ceh).
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Conglomerado 14
Este conglomerado esta integrado por 4 regiones: Bruselas, Hamburgo,

Bremen y Viena.

Se caracteriza por un alto numero de kilbmetros de autopista por superficie y
kilometros de via férrea (7kas, 7kls), elevado producto interior bruto (3pib),
gran cantidad de alumnos universitarios (8eut), gran numero de viviendas en
alquiler (8via), alto numero de dentistas por habitante, asi como de médicos
(8den, 8med), y un alto nimero de personas empleadas en |+D, en ensefianza,
empresa privada y Estado (4eid). Presenta una poblacién femenina mayor de
65 afos relativamente alta (1f99), una proporcion moderadamente baja de
poblacion menor de 20 anos (1m20, 1f20), la proporcion del valor afadido
bruto a coste de los factores destinada a la industria es baja (3vai), siendo
relativamente alta en el sector servicios (3vas), asi como el numero de
ocupados en este sector (2ese). La tasa de mortalidad en carretera es
relativamente baja (7moc), tiene un alto nimero de hogares por habitante

(2hog) y un bajo numero de viviendas unifamiliares (8viu).

Conglomerado 15
Seis regiones constituyen este conglomerado: las griegas lonia Nisia, Voreio

Aigaio y Notio Aigaio; y las portuguesas Centro, Alentejo y Algarve.

Este conglomerado se caracteriza por una elevada tasa de mortalidad en
carretera (7moc) y una poblacion masculina mayor de 65 afos considerable
(1m99). Tiene un alto porcentaje del valor afiadido bruto a coste de los factores
dedicado al sector agricola (3vaa), una tasa de mortalidad relativamente alta
(1mot), y un consumo de electricidad moderadamente alto en el sector
servicios (6ces) y en los hogares (6ceh). El nimero de vehiculos privados por
habitante es bajo (7coc), asi como el nimero de médicos por habitante (8med).
Otras caracteristicas de este conglomerado son: la proporcion del valor

anadido bruto a coste de los factores en la industria es baja (3vai), asi como el
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consumo de energia eléctrica en la industria (6cei), el producto interior bruto
(3pib), el numero de camas de hospital por habitante (8hos) y las viviendas en

alquiler (8via).
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6. RESUMEN Y CONCLUSIONES

En el presente trabajo se ha buscado una caracterizacién
socioeconémica de las diferentes regiones que integran la Union Europea de
tipo NUTS2, mediante la aplicacién de técnicas estadisticas apropiadas. Para
ello, inicialmente, ha sido necesario llevar a cabo un estudio de las variables
socioeconomicas idéneas, reducir su dimension y examinar los diferentes

factores obtenidos (Analisis Factorial).

Se ha puesto especial cuidado y atencion en la seleccion de aquellas
variables mas adecuadas para la consecucién de los objetivos planteados. Se
han definido 69 variables, la mayoria de ellas ratios, con la consecuente
eliminacién de problemas de escala. Estas variables abordan aspectos de:
demografia, actividad y desempleo, agregados econémicos, investigacion y

desarrollo, agricultura, energia, transportes y condiciones de vida.

Se ha dedicado, de forma extensa, un apartado al desarrollo del marco
tedrico en que se basan las técnicas de analisis multidimensional necesarias
para el desarrollo del presente trabajo, y para su aplicacion a las variables

seleccionadas.

Debido a las razones expuestas en el apartado 3: Seleccion y definicion
de las variables utilizadas en el proyecto, se han utilizado Unicamente 49

variables (48 en el analisis factorial).

Se han considerado en este analisis las 201 regiones de la Unién
Europea que configuran los NUTS2. No se han tenido en cuenta las regiones
de ultramar, y no se ha incluido en el estudio la region holandesa de Flevoland,
debido a que mostraba un comportamiento totalmente atipico, comparado con

el resto de Europa.
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Una vez establecidas las variables adecuadas para el conocimiento
socioeconomico de las diferentes regiones de la Union Europea de tipo
NUTS2, se pretende que regiones con caracteristicas analogas pasen a formar
parte de un conglomerado, pudiendo obtener, finalmente, conglomerados

diferenciados entre si y con patrones de comportamiento claramente distintos.

Las conclusiones mas importantes a las que se ha llegado con este

trabajo son:

1. La reduccién del conjunto original de variables a un conjunto de tan
solo 10 factores que explican un 77% de la varianza total. Estos
factores subyacentes que explican la interdependencia entre las
variables son:

e Factor 1: Mercado de trabajo

e Factor 2: Relevo generacional

e Factor 3: Sector Primario

e Factor 4: Sector Secundario

e Factor 5: Urbanizacién

e Factor 6: Consumo eléctrico

e Factor 7: Infraestructuras

e Factor 8: Salubridad

e Factor 9: Crecimiento de la poblacién

e Factor 10: Viviendas unifamiliares

2. La explicacién de la estructura socioeconémica de los NUTS2 por

medio de 15 conglomerados con caracteristicas diferenciadas.

3. Aspectos que permitiran una mejora del proyecto realizado vy

recogido en esta memoria pueden ser:
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Conseguir una matriz completa de datos, lo que se espera lograr
de las bases de datos que en un futuro EUROSTAT pueda

proporcionar.

Seria conveniente ampliar los métodos estadisticos de analisis
empleados incorporando tanto analisis de conglomerados de tipo
no jerarquico, de los que posiblemente se deducirda una mayor
comprension de las caracteristicas que definen los
conglomerados al permitir encajar éstos de manera que se
evidencien los agrupamientos de forma mas controlada, como
analisis discriminante que permitira por un lado confirmar que el
analisis de conglomerados ha sido el acertado, y en una fase
posterior poder incorporar nuevas regiones a los conglomerados
previamente establecidos, regiones que potencialmente puedan
adherirse en un futuro préximo a la Unién Europea.
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TABLA RESUMEN DEL NIVEL DE INFORMACION EN CADA VARIABLE

En esta tabla se indican las intervenciones realizadas en cada variable para completar datos que no existian a
nivel nut2. Estas intervenciones han sido de varios tipos: realizar una estimacion (cuyo caracter subjetivo ha
llevado a limitar este tipo de intervencion a casos muy puntuales como se puede comprobar en la matriz de
datos); sustituir por el dato a nivel nut1; sustituir por el dato a nivel nut0; o, en caso de no existir datos de
ningun tipo, sustituir por la media europea. Evidentemente este tipo de intervenciones ha dado lugar a una
clasificacion de las distintas variables en funcion de la procedencia de sus datos, que es la que se expone a
continuacion distinguiendo cada tipo de variable por un color y un nivel.

Color asignado
a la variable Intervencion Nivel Descripcion de la intervencion
0 No ha hecho falta por existir datos en todas las nut2
1 se han afadido datos estimados o extendidos de nut1 a nut2

2.1 nivel 1 + datos extendido desde nut0 a nut2 (en 1 pais)

2.2 nivel 1 + datos extendido desde nut0 a nut2 (en 2 paises)

2.3 nivel 1 + datos extendido desde nut0 a nut2 (en 3 0 mas paises)
3.1 nivel 2 + media europea para "uk" (Reino Unido)

3.2 nivel 2 + media europea para 2 paises 0 mas (con o sin "uk")

TABLA RESUMEN SOBRE LA PROCEDENCIA DE LOS DATOS

En esta tabla se indica el color asignado a cada dato en la matriz de datos, en funcion de su procedencia

Color asignado
al dato Procedencia del dato

dato original

dato estimado (por media de la regidn, o por analisis subjetivo)

dato obtenido por extension desde nuti a nut2

dato obtenido por extension desde nut0 a nut2

debido a la inexistencia de datos en ese pais se ha tomado la media europea
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Nivel de
informa-
cion

Descripcion

Unidad

Incidencias

Notas

1m20

poblacion masculina
00-19 afos / poblacién

tanto por uno

1996

1995: de fr, uk (salvo uka 1994)

poblacion masculina
20-64 arios / poblacion
total

tanto por uno

1896

1995: de fr, uk (salvo uka 19394)

1ms9

poblaciéon masculina
65 y mas afios /

poblacién total

tanto por uno

1996

1995: de fr, uk (salvo uka 1994)

1120

poblacién femenina 00
19 afios / poblacion

tanto por uno

1996

1995: de ,fr, uk (salvo uka 1994)

1164

poblacién femenina 20
64 afios / poblacién

tanto por uno

1996

1995: de fr, uk (salvo uka 1994)

199

poblacién femenina 65
y méas afios / poblacién
total

tanto por uno

1996

1995: de fr, uk (salvo uka 1994)

1dpo

densidad poblacién

hab. / hectarea

obtenida como cociente = poblacion / superficie

1gdp

grado de dependencia
(poblacion inactiva /
pob. activa)

tanto por uno

1996

el valor de "se” se ha obtenido como cociente:
poblacion inactiva entre poblacion activa

1evo

evolucién crecimiento
1984-94

porcentaje

1984-
1994

laca

defunciones por
accidentes y
catastrofes /
defunciones totales

tanto por uno

1993

1892:uk; 1990: be

dee estaba sin desagregar, se ha puesto el mismo
porcentaje en deel, dee2, dee3

1sui

defunciones por
suicidios / defunciones
totales

tanto por uno

1993

1892:uk; 1990: be

dee estaba sin desagregar, se ha puesto el mismo
porcentaje en deel, dee2, deed

1can

defunciones por
cancer / defunciones
totales

tanto por uno

1993

1992:uk; 1990: be

dee estaba sin desagregar, se ha puesto el mismo
porcentaje en dee1, dee2, dee5

1cir

defunciones por
enfermedades del
aparato circulatorio /
defunciones totales

tanto por uno

1993

1992:uk; 1990: be

|dee estaba sin desagregar, se ha puesto el mismo
|porcentaje en dee, dee2, dee6

1neu

defunciones por
enfermedades
respiratorias /
defunciones totales

tanto por uno

1893

1992:uk; 1990: be

dee estaba sin desagregar, se ha puesto el mismo
porcentaje en dee1, dee2, dee8

1mot

tasa de mortalidad
(defunciones totales /
poblacién total (en
miles) )

tanto por mil

1993

1992:uk; 1990: be

dee estaba sin desagregar, se ha puesto el mismo
porcentaje en dee1, dee2, deeS

1nat

tasa bruta natalidad

nacidos / mil
habitantes

1995

1894:be, fr, at

ifec

Tasa de fecundidad
(n® de nacidos vivos
en un afio / n°de
mujeres fecundas (15-
48 afios))

tanto por uno

1995

tasa de actividad
(poblacién activa /
poblacion de 15 afios y
mas) masculina

porcentaje

1996

a partir de 1583 la poblacién activa o fuerza de
trabajo queda integrada por la poblacion ocupada y
la poblacion en paro. Los datos de "se" (Suecia)
se han obtenido como cociente: poblacion activa /
poblacion de 15 afios y mas




Nivel de |

cién | ble

informa- |Varia-

Descripcién Unidad

Afio

Incidencias

Notas

Tasa de actividad

femenina porcentaje

1996

los datos de "se" (Suecia) se han obtenido como—
cociente: poblacién activa / poblacién de 15 afios y
mas

2pam

tasa de paro

masculino porcentaje

1996

1997 dee

a partir de 1992 se consideran parados las
personas de 15 afios 0 mas que en el periodo de
referencia se encuentran sin trabajo, estan
disponibles para trabajar en un plazo de dos
semanas y han estado buscando trabajo
activamente en las Gltimas cuatro semanas

2paf

tasa de paro femenino |porcentaje

1996

1997 dee

2pjm

tasa de paro juvenil
(menor 25 afos)

masculino porcentaje

1996

1995: fr83; 1994: de3, ded,de8,
ded, deg

2pif

tasa de paro juvenil
(menor 25 afios)

femenino porcentaje

1996

1995: fr83; 1994: de3, ded de8,
ded, deg

2pld

tasa de paro de larga
duracion (parados de
larga duracion /

poblacion activa) porcentaje

1996

1995: gr, ie, se y fi.

se consideran parados de larga duracion aquelios
que se encuentran en paro después de 12 meses
consecutivos

-

n® de hogares/

poblacion total tanto por uno

1994

Zeag

n° de ocupados en
agricultura / poblacion
{ocupada total

|porcentaje

1996

2ein

[n° de ocupados en
/industria / poblacion

ocupada total porcentaje

1996

2ese

n® de ocupados en
servicios / poblacion

ocupada total porcentaje

1996

3pib

|PIB en ecus /

|n*habitantes |ecus / habitante

1996

para obtener el PIB en ded (alemania) se han
sumado los datos de ded1 (12106)+ded2 (13515)
y ded3 (14923); en uk55 se han sumado los datos
de uki1 ( 34839) y uki2 (13736) y en fi, se y uk se
han buscado las correspondencia entre nuevas y
antiguas nuts2

3vaa

|

ivalor anadido bruto a
|coste de los factores |
1

|de la agricultura / VAB |

total [tanto por uno

1996

1995:; es,it, nl, fi;1994:gr,
de;1993:ie; 1992:fr 1991:
dk;1990:lu; 1988:pt

3vai

' [
!VAB(::I) de la industria

|/ VAB total tanto por uno

1996

1995 es,it, nl, fi;1994:gr,
de;1993:ie; 1992:fr 1991:
dk;1990:1u; 1988:pt

3vas

|
\VAB(cf) del sector
servicios / VAB total |tanto por uno

deid

n° de ocupados en 1+D
(incluido personal
administrativo) de
todos los sectores
(ensefanza empresa
privada, estado) /

poblacion activa |tanto por uno

1996

1995: es,it, nl, fi;1994:gr,
de;1993:ie; 1992:fr 1991:
dk;1990:1u; 1988:pt




[Nivel de

informa- |Varia-
cién ble Descripcién Unidad Afo |Incidencias ~ |Notas |
numero de patentes media |
por milién de patentes / millon |1995- |
habitantes de habitantes 1993 o
superficie agricola / 1996: pt, de, es; 1994:ie, nl;
superficie total tanto por uno 1997|1988:it
—
1995: de1, de2, de7,deS, dea,
deb y dee , es (salvo es52 y es62
superficie hierba que son de 1993), fi; 1994:be, ie,
Isuperficie total tanto por uno 1996 nl.

produccion vegetal /

Miles de ECUS /

1995: dk, de, fr, lu; 1993;
nl;1992: pt (sin datos de pt2 y
pt3); 1991: es (falta es63); 1990:

\habitante habitante 1996|gr
1995: dk, de, fr, lu; 1993:
produccion animal /  |Miles de ECUS / nl;1992: pt (sin datos de pt2 y
habitante habitante 1996|pt3); 1991: gr y es (falta es63);
consumo de energia
electrica en los
hogares / consumo 1996:fi; 1992:nl;1991: be;
total tanto por uno 1995 1988:pt
consumo de energia
electrica en el sector
servicios / consumo 1996:fi; 1992: nl;1991: be; .
total tanto por uno 1995/1988:pt
consumo de energia
electrica en la
agricultura / consumo 1996:fi; 1992: nl;1991: be;
total tanto por uno 1995|1988:pt
consumo de energia
electrica en la industria 1996:fi; 1992: nl;1991: be;
/ consumo total tanto por uno 1995/1988:pt |
consumo total
(hogares+servicios+ag
ricultura+ industria) de 1995: dk, de, gr, es, fr (excepto
energia electrica/n® | Gwatios hora / |colonias en 1990), fi se, it; 1992
de habitantes mil habitantes | 1996/nl; 1988: pt
produccion total de
energia eléctrica / | Gwatios hora /
6pha |poblacion total mil habitantes 1995/1992:be;1987: nl :
pasajeros de
transporte aereo
\(embarcado + |
desembarcado) / |
Ttap poblacion total tanto por uno 1995/1994: es, fr43, nl11,uk; 1991 be |
len dee se ha dividido 210 (km totales en todo dee)
kilometros de |entre sus 3 nuts2, Se ha puesto un 0 en donde no
autopistas (autovias) / |kilometros / mil ;habia datos (parece coherente que esas nuts2 en
poblacién total habitantes 1996|1995: es, 1994: be, gr, it, pt |concreto no tengan autopistas)
kilometros de via kilometros / mil
ferrea / poblacion total |habitantes 1996/1995: es, pt;1994: be de,it {

i | |en dee se ha dividido 210 (km totales en todo dee)
kilometros de |entre sus 3 nuts2. Se ha puesto un 0 en donde no
autopistas (autovias) / |kilometros / mil ihabia datos (parece coherente que esas nuts2 en
superficie total hectédreas 1996/1995: es; 1994: be, gr, it, pt |concreto no tengan autopistas)
kilometros de via kilometros / mil
ferrea/superficie total |hectdreas 1996/ 1995: es, pt;1994: be;de,it
ndmero de vehiculos |
privados / poblacion |coches / J I
total habitante 1996/1995: it, uk92 hasta final




Nivel de |
Informa- | Varia-
cién |ble

Descripcion |Unidad

Afio |Incidencias

tasa de mortalidad en |fallecides / millon

carretera |de habitantes 1995
'n® médicos por cada
|mil habitantes idem descripcion | 1997,
|n® farmacias por cada | |
|mil habitantes |idem descripcién | 1997
[n® dentistas por cada | | [
imil habitantes |idem descripcion | 1997
|n® camas en
hospitales por cada mil
|habitantes idem descripcién | 1997| - L -
|n® alumnos de ‘
\ensefianza secundaria ' }
|superior / poblacién ‘tnnlo por uno | 1997
in“ alumnos de
|fom1aci|:'m profesional
|superior / poblacion  [tanto por uno 1997 B
in" alumnos '
iunwersitarlus /
|poblacién [tanto por uno 1997
[n° de habitantes/ | habitantes / |
|numero de viviendas |vivienda | 1997
|
|porcentaje de l
\viviendas principales | porcentaje 1897
lporcentaje de ‘
!viviendas en alquiler :porcentaje 1997
| |
|porcentaje de |
|viviendas unifamiliares |porcentaje 1997/
| porcentaje de
|viviendas con mas de
|50 afios |porcentaje 1997
|porcentaje de
|viviendas con WC  porcentaje 1897
porcentaje de
viviendas con bafio o |
ducha porcentaje | 1 !'-.397L

lenergia electrica en los
hogares / poblacion | Gwatios hora /

‘ |1996:fi; 1992:n1,1991: be;

total \mil habitantes | 1995|1988:pt
|
miles de
Superfi superficie |hectdreas | 1997
| — L —
|
Poblac |miles de
Total |poblacion total |habitantes 1997 ,
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ANEXO Il
MATRIZ DE DATOS E INTERVENCIONES EFECTUADAS



Var |Nuts2 1m20 1m64 1m8s 1120 1164 199 1dpo 1gdp 1evo
bel |REG.BRUXELLE| 0,117721518| 0,293565401| 0,063291138| 0,11350211| 0,301476793| 0,110443038| 58,88819876 1,5/ -03
be21 |ANTWERPEN 0,12063998| 0,305952308 0,06645007| 0,115061607| 0,298412309| 0,093483725 5,68957098| 14| 03
be22 |LIMBURG (B) 0,130288958! 0,317595459| 0,052889577| 0,123452012| 0,305340557| 0,070433437| 3,201073493| 14| 05
be23 |OOST-VLAAND | 0,117546974| 0,308699512| 0,065986093| 0,112664595| 0,300118361| 0,094984465| 4,533199185| 13| 0.1
be24 |VLAAMS BRAB | 0,118795036| 0,305444355  0,066553243| 0,113190552| 0,304643715 0,091373098] 4,744539411 13| 06
be25 |WEST-VLAAND | 0,122172752| 0,301959038| 0,069011576| 0,116206589| 0,292163847| 0,098486198, 3,582641991 14/, 03
be31 |BRABANT WAL | 0,135063403| 0,295193158| 0,057505161| 0,128575641| 0,300206429| 0,083456208 3,108157654) 14 1.2
be32 |HAINAUT 0,124601136| 0,292941085| 0,084674294 0,11891976| 0,294964589| 0,103899136| 3,393555203| 16 0
be33 |LIEGE | 0,123507941| 0,295846898| 0,0864812075| 0,118378218| 0,295550952| 0,101903916 2,6248058| 151 072
be34 |LUXEMBOURG | 0,138358569| 0,289975145| 0,063380282| 0,131731566| 0,281275891| 0,095277548| 0,543468468, 15 07
be35 |NAMUR 0,131023405| 0,293712712| 0,081725562| 0,125516292| 0,291188619 0,09683341| 1,188488816, 14 05
dk IDAN MARK 0,120548467| 0,310493239 0,0625976| 0,114797181| 0,302666159| 0,088897353| 1,218498095| 09| 02
de11 |STUTTGART 0,112772164| 0,326362121| 0,052505469| 0,107250755| 0,310422961 0,09068653| 3,636673612 1 121
de12 |KARLSRUHE 0,106710546| 0,326146164| 0,054660312| 0,101490392| 0,314192767| 0,096799818 3,82078335] 1.1 1
de13 |FREIBURG 0,114702614| 0,316326038| 0,053920858| 0,109484466| 0,308706721| 0,095859303| 2,212033772 1] 1
de1d4 | TUEBINGEN 0,12156405| 0,319288007| 0,050773271| 0,115086081| 0,304231106| 0,089057485| 1,921394932 1| 12
de21 |OBERBAYERN 0,102943778| 0,331143399| 0,053796589| 0,097536323| 0,320404296| 0,094175616| 2257573164, 09| 07
de22 |NIEDERBAYER | 0,118037135, 0,317152962| 0,055260831| 0,112290009| 0,301856764| 0,095402299| 1,095293434 1 1.1
de23 |OBERPFALZ 0,117118838| 0,319067635| 0,054547191| 0,110909438| 0,302923194] 0,095433703| 1,080288958 1 08
de24 |OBERFRANKEN! 0,110426669| 0,314521243| 0,059244497| 0,105444334| 0,304284808| 0,10607B4489| 1,526621491 1] 06
de25 |[MITTELFRANKE| 0,107220347| 0,322384282| 0,056352459| 0,102217936| 0,31183703| 0,099987946| 2290269151 1 09
de26 |UNTERFRANKE| 0,117246654| 0,315869981| 0,056902486| 0,111586998| 0,30248566| 0,095908222 1,53246601 1| 08
de27 |[SCHWABEN 0,117069177| 0,315303199| 0,056195544| 0,110929185| 0,301619788| 0,098883106| 1,710926556 1 1
de3 |BERLIN 0,103818994| 0,335149157| 0,041994524| 0,098544459| 0,326242974| 0,094249892| 3902699663, 09 13
ded |BRANDENBUR 0,124235851| 0,322303293| 0,043423388| 0,117333859| 0,306211793| 0,086491816| 0,860259194, 09| -05
de5 |BREMEN 0,094495143| 0,325434207| 0,061672064| 0,090079482| 0,314100677| 0,114218428| 1682178218] 1,2| 02
de6 |HAMBURG 0,092930478| 0,329539454| 0,058785568| 0,086007627| 0,321853916| 0,110882957| 2257748344 1 0,6
de71 |DARMSTADT | 0,100956951| 0,332833501| 0,056162927| 0,095476976| 0,319556149| 0,095013495| 4926662189 1 08
de72 |GIESSEN | 0,111492608| 0,321316166| 0,058082976| 0,106628517| 0,306056271| 0,096423462| 1,948708419| 1,1 08
de73 |KASSEL 0,108502538| 0,315513959| 0,063927665 0,10382297| 0,299492386| 0,108740482| 1,521051997| 12| 07
de8 |MECKLENBUR 0,132507098| 0,319283686| 0,039091505| 0,125081896| 0,303450535| 0,080585281| 0,781975751 09 -086
de91 [BRAUNSCHWEI| 0,103851839| 0,321630804| 0,061214758| 0,098527746| 0,305775764| 0,108899088| 2,071878474 1.2] 04
deS2 |HANNOVER 0,101446553| 0,320683825| 0,060820966| 0,096374225 0,31171332| 0,108961112| 2,353786622 1,1 05
deS3 |LUENEBURG 0,11245412| 0,320275914| 0,058916593| 0,105492976| 0,304455132| 0,098405265| 1,036060844 11] 07
de94 |WESER-EMS 0,122111785| 0,315433931| 0,053095822| 0,115786756| 0,302224517| 0,091347188| 1553579785 12| 09
deal |DUESSELDORF| 0,102952309| 0,321120363| 0,057664648| 0,097956094| 0,316256624| 0,104049962| 9992624811 12| 04
dea2 |KOELN 0,106714427 0,32639373| 0,054715484| 0,101209222| 0,316849773| 0,094117364 564820095 12| 06
dea3 |MUENSTER 0,118024324| 0,315279027| 0,053732744| 0,111571702| 0,307614094| 0,093778108| 3,704723269| 1,3/ 086
dead |DETMOLD 0,116136489| 0,310065832 0,05794261| 0,110407558| 0,301472436| 0,103975074| 3,052776925| 1.2 1
dea5 |/ARNSBERG 0,108883122| 0,319939189| 0,057744227| 0,103798066| 0,306361563| 0,103273833| 4,769471184| 13| 06
deb1 |KOBLENZ 0,112458506| 0,313325655| 0,062190908 0,10649685| 0,298760247| 0,106767834| 1,823921908) 12| 08
deb2 |TRIER 0,113677085| 0,312960382 0,06191519| 0,107505475| 0,296834561| 0,107107306| 1,020109689, 12 06
deb3 |RHEINHESSEN-| 0,108219178| 0,323744292| 0,057432775| 0,102942669| 0,309386098| 0,098274987 288579795 11| 09
dec |SAARLAND 0,103257359| 0,322321676 0,05942604| 0,087720771! 0,311986712| 0,105287441| 4216342412 14 03
ded |SACHSEN 0,114280725 0,30949211| 0,054717681| 0,107776589| 0,303075278| 0,110657616 2 488836982 1] -1
dee1 |DESSAU 0,114904679 0,31559792| 0,050259965| 0,109185442| 0,307279029| 0,102772964| 0,313382577| 09| -08
dee2 |[HALLE 0,114734431| 0,314319991| 0,052459374| 0,108190642| 0,308539644| 0101755817 2,142056075| 09/ -08
dee3 [MAGDEBURG 0,119364025| 0,316326531 0,04943838! 0,111612087| 0,305964246| 0,097294732| 2854787715 1] 08
def |SCHLESWIG-H | 0,105179548| 0,325513522| 0,057337077| 0,099601005| 0,310292596| 0,102076252| 1,720615345 1 03
deg |THUERINGEN 0,11955658| 0,314168786| 0,050143039 | 0,113199301| 0,306142721| 0,096789574| 1555919629 08 -08
gr11 |ANATOLIKI MAK! 0,124732334| 0,291399001| 0,070306924 0,120092791| 0,304782298 0,088686652| 0,395747987| 12! 0,1
gri2 |KENTRIKI MAK | 0,122106808| 0,306650107| 0,062605848| 0,115501863| 0,314609913 0,07852546| 0,925206309| 14| 08
gri3 |DYTIKI MAKED | 0,128604574| 0,306264501| 0,071925754| 0,121975472| 0,286377196| 0,084852502| 0,319225479| 14| 04
gri4 |THESSALIA | 0,126922039| 0,298354465| 0,074588616| 0,118154842| 0,291340707| 0,090639331| 0528104296, 14| 073
gr21 |IPEIROS | 0,120327422| 0,307503411| 0,079672578| 0,109686221| 0,285129604| 0,097680764| 0,398565685 1,6/ 1
gr22 |IONIA NISIA | 0,120020171| 0,292990419| 0,089258699| 0,112960161, 0,278870398 0,105900151| 0,859557867 12| 07
gr23 |DYTIKI ELLADA | 0,133169264| 0,298878862| 0,073147389] 0,123872026] 0,28342904| 0087503418 0,644405286] 14| 06
gr24 |STEREA ELLAD| 0,119040435| 0,310500905| 0,081170791 0,11059143| 0,291188896| 0,087507544| 0,426329668| 1,5 15
gr25 |PELOPONNISO | 0,115378889| 0,305344648| 0,094089623| 0,105850826| 0,278398094! 0,100937919| 0,433699161 12 1.1
gr3  |ATTIKI 0,119390003| 0,297663226| 0,061173805| 0,114113418| 0,321059956| 0,086599791| 8,057773108| 15 0.2
gr41 |VOREIO AIGAIO| 0,119653492] 0,269085003| 0,102869518] 0,112615051] 0,274499188| 0,121277748] 0,48096876] 18| -04
gr42 |NOTIO AIGAIO 0,134032198 0,30849869| 0,068513665 0,12766754| 0,287532759| 0,073755148| 050529701 1T 1.4 1
gr43 |KRITI 0,135256181| 0,296130419| 0,074166965| 0,126657112| 0,279469724| 0,088319599| 0,669745681 12| 0.7
es11 |GALICIA 0,113382013| 0,295527098| 0,073386416| 0,109015521| 0,301104466| 0,107584486 0,92458527, 14| 04
es12 |ASTURIAS 0,102523512| 0,301145358| 0,07719527 0,09824006| 0,308594841| 0,112300959| 1,016660356! 1,7| -05
es13 |[CANTABRIA | 0,116217243| 0,301747057| 0,070451956| 0,109380934| 0,301177364| 0,101025446/ 0,989663597 16/ 0,1
es21 |PAIS VASCO 0,107005017| 0,320725589| 0,062041683| 0,101794674| 0,315808954| 0,088624083| 2859172414, 14| -04
es22 |NAVARRA 0,112547528]  0,3121673] 0,071292776] 0,10513308| 0,302281369] 0,096577947| 0,506207295| 15| 0,1
es23 |RIOJA 0,111238972| 0,304948216 0,07786728| 0,105485232| 0,296125815| 0,104334484| 0,517878427 1,5 01
es24 |ARAGON 0,105730974| 0,300431728| 0,086345552| 0,100482518 0,2944214| 0,112587827| 0,247818243| 14 -02




Var |Nuts2 1m20 1m64 1m99 1f20 1164 199 1dpo 1gdp 1evo
es3 |MADRID 0,121693333| 0,305569964| 0054283206 0,115508918| 0,319853968| 0,083090612] 6,243771798 13| 04
es41 |CASTILLA-LEO | 0,108197374| 0,299522483| 0,085953044| 0,102506964| 0,290051731| 0,113768404| 0,26731 1988, 15 -03
es4? |CASTILLA-LAM/| 0,128534248| 0,28717615| 0,080622264| 0,121258725| 0,280847037| 0,101561576| 0,213392237, 1,7, 0.1
es43 |[EXTREMADURA! 0,134183816| 0,289971133| 0,070490735| 0,126734333| 0,281497346| 0,097122637| 0,258136628| 1,7 -0,1
es51 |[CATALUNA 0,115631233| 0,307119192| 0,066345789| 0,10921918! 0,307712595| 0,093972011| 1,888020252| 1,3 0.1
es52 |COMUNIDADV | 0,127194105| 0,299217031| 0,062714293| 0,120515838| 0,303131877| 0,087226856, 1,680381788| 14 04
es53 |BALEARES 0,128092358| 0,300302364| 0,062122045| 0,121907642| 0,300164926| 0,087410665| 1,47227843) 13| 08
es61 |ANDALUCIA 0,145757469| 0,292330404| 0,053652021| 0,138179262| 0,29427065| 0,075810193| 0,814182012| 16| 06
es62 |[MURCIA 0,146054944| 0,290629914| 0,055499029( 0,137452595| 0,294607344| 0,075756174| 0,955200141, 16| 08
es63 [CEUTAY MELIL| 0,164021164| 0,291761149| 0,045351474| 0,15117158] 0,283446712| 0,064247921 42,7096?74% 1.7 03
es7 |CANARIAS 0,140791672| 0,310371418| 0,045366919| 0,134687058| 0307415499 0,061367433| 2,080614973) 15 08
fr1 ILE DE FRANCE| 0,135301566| 0,307805825| 0,042231068| 0,130391612| 0,314337247| 0,069932682| 8,174843283 1| 0,7
fr21 |CHAMPAGNE-A| 0,13922366| 0,293456562| 0,057892791| 0,132791128| 0,29012939| 0,08650647| 0,525855365 1,2 0
fr22 |PICARDIE 0,148062308| 0,292136043| 0,052983345| 0,141540452| 0,287877971| 0,077399881| 0,950507224, 13| 05
fr23 |HAUTE-NORMA 0,14555074| 0,289806945| 0,052850791| 0,139303203| 0,292114594| 0,080373727| 1,440651857 13| 05
fr24 |CENTRE 0,130779664| 0,289219514| 0,069623115| 0,126217583| 0,287041223| 0,097118902| 0,615388507| 12| 05
fr25 |BASSE-NORMA | 0,138680447| 0,286139034| 0,06257964| 0,132309217| 0,285997452| 0,094294209| 0,796223224) 13| 03
fr26 |BOURGOGNE 0,127224583| 0,288379826| 0,072541413| 0,12180553| 0,284931338| 0,10511731! 0,511400857| 12 01
fr3 NORD-PAS-DE-| 0,154025233| 0,282241914| 0,04863823| 0,146941023| 0,287448683| 0,080704916| 3,208416995 15/ 0,1
fr41 |[LORRAINE 0,138253234| 0,29670805| 0,05480815| 0,131072371| 0,294285591| 0,084872605| 0,976593857| 1.4 0
fr42 |ALSACE 0,134461739| 0,306326567| 0,047819139| 0,129135348| 0,301177724| 0,081079482 2,028084494 1,1/ 06
frd3 |FRANCHE-COM| 0,138058026| 0,296056768| 0,059642504| 0,130782359| 0,287613402| 0,087846942| 0,682671082| 12 02
fr51 |PAYS DE LA LO| 0,140477707| 0,285700637| 0,062356688| 0,133949045/ 0,286433121) 0,091082803| 0,96892359| 12| 05
fr52 |BRETAGNE 0,13186736| 0,288112969| 0,066003934| 0,125614725| 0,286180975| 0,102220037| 1,034872916/ E[ 0,4
fr53 |POITOU-CHARE! 0,122961957| 0,284955534| 0,080410079| 0,117033103| 0,286375988| 0,10826334| 0,624026825 13, 02
fr61 |AQUITAINE 0,120682437| 0,289407578| 0,073232852| 0,11527458| 0,294675877| 0,106726676 06851843 13| 086
fr62 |MIDI-PYRENEE | 0,117387644| 0,293789841 0,07713587| 0,111855029| 0,293308744| 0,106522872| 0,547009672| 12| 06
fr63 |LIMOUSIN 0,106551676| 0,286270691| 0,090833217| 0,100848519| 0,284323272| 0,131172625| 0,421444484| 13| -03
fr71 |RHONE-ALPES | 0,137365104| 0,297319136| 0,055125604| 0,131098382| 0,296313587| 0,082778187| 1,238508239| 12| 08
fri2 |AUVERGNE 0,118434055| 0,294260737| 0,073964272| 0,112884835| 0,291676169| 0,108779932| 0,502655814| 12| -0,1
fr81 |LANGUEDOC-R| 0,123250056| 0,283277065| 0,077965339| 0,117893315| 0,290794508| 0,106819716| 0,800187313| 14, 11
fr82 |PROVENCE-AL | 0,125601247| 0,283788361| 0,071856017| 0,119165368| 0,295982657| 0,10360635| 1,3892340586! 1,4 09
fr83 |CORSE 0,120862202| 0,295996921| 0,071593533| 0,114703618| 0,295612008| 0,101231717| 0,297923598| 2| 05
ie IRELAND 0,172182679| 0,275819093| 0,048660924| 0,163458609| 0,275209793| 0,064668901| 0514419862] 14| 02
it11 |PIEMONTE 0,087481639| 0,319778964| 0,077059386| 0,083028282| 0,318589848| 0,114061881| 1,688609788| 13| -03
it12 |VALLE DAOSTA| 0,091750842| 0,332491582| 0,071548822| 0,085016835| 0,313973064| 0,105218855| 0,363887186| 12| 04
it13 |LIGURIA 0,074710564| 0,307826821 0,09147371| 0,070972021| 0,313856729| 0,141160154| 3,061092654, 15| -0,7
it2 LOMBARDIA 0,094868347| 0,326408964| 0,062532213| 0,090106443| 0,325983193| 0,10010084| 3,740684857| 1,73 0
it31 |[TRENTINO-ALT | 0,110721717| 0,316394699| 0,062424707| 0,104698281| 0,308071405| 0,097689191| 0,670583052] 12| 03
it32 |VENETO 0,086950284| 0,323017234| 0,066024542| 0,092371199| 0,315408102| 0,102228638| 2,414016554| 13| 0.1
it33 |FRIULI-VENEZI | 0,081840357| 0,319034402| 0,077382454| 0,078223568| 0,316174615| 0,127344604| 1,515487572| 13| -03
it4 |EMILIA-ROMAG| 0,079908269| 0,316091222| 0,087399669| 0,075729392| 0,315556122| 0,125315327| 1,773945667| 1.2 -01
it51 | TOSCANA 0,085232594| 0,309227145| 0,087049073| 0,081230664| 0,314364374| 0,122896148| 1,532358081| 13| -02
it52 |UMBRIA 0,092505146| 0,302700085| 0,089599225| 0,087783025| 0,306685726| 0,120716794| 0976702933 14| 01
it53 |MARCHE 0,096099217| 0,303471212| 0,086329938| 0,091387792| 0,306588067| 0,116122774| 1,488908522| 14| 0,1
it6 LAZIO 0,104306036| 0,312706651| 0,065993849| 0,099384852| 0,325144175| 0,092464437| 3,023949311| 15/ 0.2
it71 |ABRUZZO 0,110813789| 0,297733354| 0,078545569| 0,106012907| 0,301825909| 0,105088472| 1,177135446/ 15 02
it72 |MOLISE 0,114027148| 0,292609351| 0,081146305| 0,109502262| 0,294117647| 0,108597285| 0,746732763| 16 0
it8 CAMPANIA 0,142596835| 0,29324587| 0,052026933| 0,138709565| 0,301263362| 0,072157434| 4,238690695, 19/ 03
it91 |PUGLIA 0,135047759| 0,292823904| 0,059245653| 0,128092089]| 0,306245408| 0,078545187| 2,110295638| 19/ 03
it92 |BASILICATA 0,127893614| 0,293219504| 0,071745198| 0,121490724| 0,296503037! 0,089147923| 060968775 1.9: -0.1
it93 |CALABRIA 0,137151941| 0,290875807| 0,063975335| 0,130696599| 0,292899123| 0,084401195| 1,376525198| 19| -01
ita SICILIA 0,134377576| 0,287421976| 0,064480038| 0,128567503| 0,301240529| 0,083912378| 1,981679567 2 0
itb |SARDEGNA 0,121281465| 0,311212815| 0,060339636| 0,114416476] 0,314645309 0,0781043| 0,689373184| 17| 02
Iu LUXEMBOURG | 0,122547832| 0,31460402| 0,054250424| 0,116735287| 0,305158634| 0,086703802| 1,607476636, 14 1
ni11 |GRONINGEN 0,116266571] 0,321390183| 0,057685417| 0,110713006] 0,307058402| 0,086886421| 1,881024604] 11| -0.1
nl12 |[FRIESLAND 0,132843137| 0,308333333| 0,057679739| 0,125326797| 0,292320261| 0,083496732| 1066016373 12| 02
ni13 |DRENTHE 0,125710538| 0,309357237| 0,062090074| 0,119151727| 0,299300394| 0,084390031| 1,706343284| 11| 06
ni21 |OVERIJSSEL 0,132068311| 0,312713472| 0,053889943| 0,126375712| 0,29629981| 0,078652751| 3,081871345| 11| 0
nli22 |GELDERLAND 0,127911315| 0,31237009| 0,053616159| 0,121995417| 0,305708042| 0,078398977| 3,648259771! 11| 07
ni23 |FLEVOLAND 0,159457478| 0,300953079| 0,039956012| 0,151392962| 0,29728739| 0,050953079| 1,131011608/ 11| 83
ni31 |UTRECHT 0,126459326| 0,311945456| 0,048286168| 0,120948912| 0,316335108| 0,07602503| 7,465829847| 09 13
ni32 |[NOORD-HOLLA| 0,116462772| 0,321437252| 0,053309568| 0,111925788| 0,314955845| 0,081908774| 6081300813 1] 06
ni33 |ZUID-HOLLAND | 0,124133585| 0,313919645| 0,054310319| 0,118582531| 0,305097969| 0,083955952| 9671793384/ 11| 05
ni34 |ZEELAND 0,125748503| 0,302123027| 0067773544 0,119488296| 0,292052259| 0,092814371| 1,253069577| 1,1| 03
nl41 |NOORD-BRABA| 0,125305623| 0,325445337| 0,049161718| 0,119979043| 0,309683898| 0,07042438| 4 506887052 1l "B
nl42 |LIMBURG (NL) 0,117050366| 0,324600864| 0,055393843| 0,111581547| 0,31084061| 0,080532769| 5,13218651 1,1| 04
at11 |BURGENLAND | 0,113537118| 0,308588064| 0,06441048| 0,109534207| 0,294395924 0,109534207| 0,692889561, 12| 02
at12 |NIEDEROESTE | 0,118748768| 0,310770848| 0,059735822| 0,112702898| 0,296510482| 0,101531182| 0,793522478| 11| 05
at13 |WIEN 0,100408163| 0,315416013| 0,05544741| 0,095196232| 0,322700157| 0,110832025| 38,37590361 1 06




Var |Nuts2 1m20 1m64 1ma9 1120 1164 1199 1dpo 1gdp 1evo
at21 |KAERNTEN 0,122931863] 0,301547767| 0,059775841] 0,117061021] 0,302259384| 0,096424124|  0,5897409] 12| 04
at22 |STEIERMARK | 0,118406889| 0,308520328| 0,059369049| 0,112362342| 0,301564958| 0,099776435| 0,737002685 12| 0.2
at31 |OBEROESTERR| 0,12696004] 0,311872245| 0,052026881| 0,121396055| 0,298287449| 0,089457331| 1,155188246] 1| 08
at32 |SALZBURG 0,127680504 0,306905371| 0,049183553| 0,120598072] 0,313987802| 0,081644698| 0,710552061] 1/ 1.1
at33 [TIROL 0,13038205] 0,309581565  0,048362644| 0,123559733| 0,308368708|  0,0797453| 0,521742568| 11| 09
at34 |VORARLBERG | 0,137579988| 0,315299593| 0,043630017| 0,126726585| 0,301337987| 0072425829 1,321799308| 1/ 1.1
11 _|NORTE 0,141861848] 0,291682007|  0,05007222| 0,135828392| 0,307343737| 0,073210796| 1,658210526/ 11| 0
pti2 [CENTRO (P) 0,123999299| 0,282241571] 0,074037282] 0,118272658| 0,298311225| 0,103137965| 0,723024926] 09| -0.4
pti3 |LISBOAE VALE | 0,118898018] 0,300265829| 0,059539633| 0,114125181| 0,319931126| 0,087240213| 2,774937133| 1 0
pt14 |ALENTEJO 0,113831298] 0,28110687| 0,091793893] 0,109351145| 0,287022901| 0,116793893| 0,194578537| 1,3| 09
pt15 |ALGARVE 0,118158123| 0,29105126| 0,079930495! 0,115551694| 0,293947292| 0,101361135| 0,691983968| 12| 05
[pt2_|ACORES 0,169772257| 0,272049689 0,05010352| 0,162732919| 0,273706004| 0,071635611| 1,036480687| 1,5/ -04
pt3 |MADEIRA 0,155011655] 0,264957265, 0,044677545| 0,14957265| 0,310800311| 0,074980575| 3,298717848/ 13| -0.1
fi11_[UUSIMAA 0,126583233| 0,310992159| 0,040560917| 0,121230398| 0,325844391| 0,074788902| 1,27496396| 09| 1.1
fil2 |ETELAE-SUOMI| 0,122612618] 0,304025837| 0,058021048] 0,11776825| 0,296842809| 0,100729439| 0,308357942| 11| 072
fit3 [ITAE-SUOMI 0,12923819] 0,303589162| 0,050866648] 0,124698539| 0,284579373| 0,098028088 0,082761941] 12| 0O
fil4 |VAELI-SUOMI | 0,137271568| 0,295367616| 0,060065165  0,130471738| 0,280351325| 0,096472588| 0,151151837 12| 02
fil5 |POHJOIS-SUO | 0,15030455| 0,301863131| 0,048728054] 0,144034396| 0,281082048| 0,073987818| 0,041016257| 12| 05
fi_ |AHVENANMAA/ | 0,125984252| 0,307086614| 0,066929134| 0,118110236| 0,287401575| 0,094488189] 0,162371134| 12| 07
se01 |STOCKHOLM | 0,122392211] 0,304995364| 0,059341678] 0,116423273| 0,305690774| 0091156898 2,659167951| 12| 09
se02 |OESTRA MELLA| 0,128039438 0,293384851| 0,074012391| 0,121777363| 0,283325561| 0,099460396| 0,39058597| 1,1/ 05
se03 [SMAALAND ME | 0,130505915| 0,284419834| 0,082305563| 0,123584193| 0,272086584] 0,107097911| 0,242907801| 1,0/ 03|
se04 |SYDSVERIGE | 0,123843416] 0,291656781| 0,075523922| 0,118307631| 0,284776592| 0,105891657| 0,905283505| 1,2/ 06
se05 |VAESTSVERIGE| 0,128222524  0,292514699| 0,074853008| 0,121494795| 0,283242877| 0,099672094| 0,591004778/ 1,1/ 06
se06 [NORRA MELLA | 0,124289855| 0,288463768| 0,084173913] 0,117217391| 0,274666667| 0,111188406| 0,134826718| 1,0/ 0.1
se07 |MELLERSTA N | 0,122366083| 0,289667428| 0,086824067| 0,116273166| 0,273673521| 0,111195735] 0,055383707| 08/ -0.1
se08 |OEVRE NORRL | 0,129369301] 0,299582067| 0,073518237| 0,122910334] 0,281155015| 0,093465046] 0,034119187| 09/ 03
uk11 [CLEVELAND, D | 0,134743875| 0,293044372| 0,061846838] 0,127719719] 0,283044372| 0,089600822| 3,857898215| 11| 0
uk12 |[CUMBRIA 0,122219955| 0,295653948| 0,071618037| 0,114874515] 0,290756988] 0,104876556| 0,718347011] 1| 0,1
uk13 [NORTHUMBER | 0,128263889] 0,293194444| 0,065416667 0,121875| 0,293333333] 0,097916667| 2,587136184] 12/ 0
uk21 |[HUMBERSIDE | 0,132126392| 0,292814573| 0,066344316| 0,125042168] 0,28854155| 0,095131002] 2,535062714] 1| 04
uk22 [NORTH YORKS | 0,121378553| 0,292461898| 0,072085679| 0,114787862| 0,293285734| 0,106000275] 0,876638788] 1/ 05
uk23 [SOUTH YORKS | 0,127548674| 0301471715 0,065077418| 0,119960141/ 0,290970412] 0,094971639| 8,368184734] 12/ 0
uk24 |WEST YORKSH | 0,135268684| 0,206906923| 0,059675963] 0,128426854| 0,289684991| 0,090036585] 10,34857424| 1/ 02
uk31 |DERBYSHIRE, | 0,127056811] 0,301011423| 0,066119861] 0,119961757| 0,262909978] 0,09294017| 4,149926916) 1 04
uk32 [LEICS., NORTH | 0,135935131| 0,298635375] 0,060913706| 0,127562793| 0,282108906] 0,08484409| 3084587231 03 07
uk33 |LINCOLNSHIRE | 0,120728304] 0,288929041| 0,079007884| 0,115144547| 0,289750329| 0,106438896| 1,028035805| 1| 09
ukd4 |EAST ANGLIA 0,12479894| 0,295297568| 0,072476109| 0,118838111| 0,289005582| 0,099583688| 1,681782021] 1/ 0,8
uk51 |BEDFORDSHIR | 0,133011272] 0,303961353]  0,0584215] 0,125925926| 0,297004831] 0,081674718] 5,400695652| 09/ 073
uk52 |BERKS.BUCKS.| 0,134802716| 0,310784217| 0,053281511| 0,126586638| 0,269517859] 0,075027059| 3,539881574| 08| 08
uk53 |[SURREY, EAST-|  0,11916103| 0,28723532| 0,075371252| 0,113036865| 0,288836409| 0,116359124] 4,575641026| 1] 05
uk54 |ESSEX 0,126699708| 0,296670479| 0,066526878| 0,12034566| 0,293938239] 0,095819037| 4,282176871] 1| 05
uk55 |GREATER LON | 0,127343504| 0,307796892| 0,054125998| 0,121747717| 0,307868448] 0,08111744| 4427946768 1 03
ukS6 |HAMPSHIRE, IS| 0,127527216| 0,300789125| 0,064858015| 0,120615172| 0,291227464] 0,084983008| 4,17432075] 1, 06
ukS7 |KENT 0,128075999] 0,293149093] 0,066249112] 0,122296119] 0,29017886] 0,099050817| 4,146720214 09 04
ukB1 [AVON, GLOUCS!| 0,125571961] 0,301334968| 0,066276711| 0,119250908| 0,291098637| 0,096466814] 2,841576196] 08 06
uk62 [CORNWALL, D | 0,120658254| 0,282034604] 0,081176011] 0,113958631) 0,283660726 0,118511773| 1,498051062) 1.2 0,8
uk63 |DORSET, SOME| 0,119179505| 0,279643414| 0,085251861] 0,111995846| 0,279210663] 0,124718712 1,892383292] 1,1 08
uk71 |[HEREFORD-W | 0,125962504| 0,298962169| 0,067458985| 0,118932038| 0,294358889] 0,09432541/ 2,024059641] 09| 06
uk72 |[SHROPSHIRE, | 0,129750271| 0,303270901| 0,062567861| 0,121471227| 0,294041802| 0,088897937| 2,375624698! 09 05
uk73 |WEST MIDLAN | 0,137625831| 0,29291548| 0,062678063| 0,131092118] 0,284672365| 0,091016144] 2928253615 12| -0,1
ukB1 | CHESHIRE 0,130514894| 0,299109428| 0,061828232]  0,1235541 0,295731395] 0,089261951] 4,190905191] 1| 04
ukB2 |GREATER MAN | 0,136190846| 0,296314973| 0,058882855| 0,129286268| 0,289177657| 0,090147401] 20,0474338] 11| 0
ukB3 [LANCASHIRE | 0,131859649| 0,290175439| 0,086175435| 0,124631579| 0,286596491| 0,100561404] 4,641693811] 1,1] 03
uk84 [MERSEYSIDE | 0,133701426| 0,28676265| 0,062412636| 0,126991893| 0,291864691| 0,098266704| 21,84427481] 1,3] -04
uk91 |CLWYD, DYFED| 0,125751148| 0,283845882| 0,076882291| 0,118858254| 0,282697066| 0,111965359| 0,660422502] 12| 05
uk92 |GWENT, MID-S-| 0,133467923| 0,290096456| 0,066061014] 0,126850606| 0,28661956] 0,096904441/ 4,912396694] 12| 03
ukal |[BORD-CENTR.-| 0,12472764| 0,298134665| 0,06127438] 0,118722432] 0,302864431] 0,094276452] 1,053406483] 1| 0,1
uka2 |[DUMFR.-GALLO| 0,129922391| 0,28322876| 0,058103724| 0,124419989| 0,302878495| 0,091446638] 1,223780089| 12| -03
uka3 |HIGHLANDS, IS | 0,136510211| 0,295234683| 0,061626657 0,126477965| 0,288785382| 0,091365102] 0,091209043| 1] 03
ukad |GRAMPIAN 0,129713424| 0,308634992] 0,055241327| 0,124245852| 0,298831071| 0,083333333| 0,60905019 08| 07
ukb |NORTHERN IRE| 0,160488328| 0,27724096| 0,050805226 0,152415678| 0,28228502] 0,076754786 1,220277386) 1,3 04
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Var |Nuts2 1aca 1sui 1can 1cir 1neu 1mort 1nat 1fec 2tam
bel |REG.BRUXELLE 0,036688453| 0,016122004| 0,253507625| 0,343180828| 0,051328976| 12,10315368| 132| 0,052609428| 58,8
be21 |[ANTWERPEN 0,036101758| 0,014278588| 0,270981419| 0,416822546| 0,046202768| 9,832025503| 11,3| 0,046452916, 61,8
be22 |LIMBURG (B) 0,050671785| 0,019193858| 0,281765835/ 0,366602687| 0,037236084| 6,719979363| 11,1| 0,04258517| 61,7
be23 |OOST-VLAAND | 0,043633562| 0,017159266| 0,262921978| 0,372531167| 0,03887089| 10,56221335 11 0,04476709, 624
be24 |VLAAMS BRAB | 0,033217918| 0,019476304| 0,267907379| 0,393854144| 0,054750054| 9,24939952| 10,9| 0,043742406| 62,9
be25 |WEST-VLAAND | 0,035061112| 0,016861451| 0,277366402| 0,414131501| 0,042822732| 5983078019 11,2 0,047258978| 62,2
be31 |BRABANT WAL | 0,043184885| 0,01585695| 0,244939271| 0,36437247| 0,043184885| B,740784429| 11,4 0,044392523| 61,5
be32 |HAINAUT 0,04304371| 0,018123667| 0,235141258| 0,359341684| 0,041977612| 11,68119552| 11,1| 0,044883867| 57,9
be33 |LIEGE 0,042238741| 0,026759948| 0,250546568| 0,370004373| 0,032794053| 11,28045773| 11,3| 0,046653144| 58,8
be34 |LUXEMBOURG | 0,045667447| 0,017174083| 0,254879001| 0,398516784| 0,041373927| 10,6174886| 12,5/ 0,052173913| 60,6
be35 |NAMUR 0,042684222| 0,020811213| 0,231046931| 0,404544489| 0,042259503| 10,80789534| 12,2| 0,049765258| 61,4
dk DANMARK 0,038704644| 0,01845277| 0,228104253| 0,424541069| 0,072282635 11,9613407| 13,3| 0,053622186| 71,9
de11 |STUTTGART 0,032278692| 0,018460854| 0,242660142| 0,456572509| 0,049738657| 9,367642463| 11,1 0,046278317| 71,2
de12 |KARLSRUHE 0,02901524| 0,01586313| 0,243771981| 0,488459848| 0,047955744| 10,32531397| 10,3| 0,042105263| 68,7
de13 |[FREIBURG 0,029115062| 0,018427887| 0,247103476| 0,439972034| 0,072712745| 9,674364673| 10,9| 0,044814594 70,9
de14 [TUEBINGEN 0,035592777| 0,016291547| 0,24627061| 0,438759487| 0,047500654| 8,919754888| 11,5 0,047208243| 71,2
de21 |OBERBAYERN | 0,033330744| 0,016419341| 0,244995209| 0,472820035 0,0417217| 9,757410356| 105, 0,042804352| 721
de22 |NIEDERBAYER | 0,035570352| 0,014017873| 0,238041002| 0,498036271| 0,044944805| 10,00195402| 10,7 0,044483071| 71,8
de23 |OBERPFALZ 0,034735767| 0,013374199| 0,247236928| 0,489179902| 0,049503111 10,2856324| 10,7| 0,045001991| 71,9
de24 |OBERFRANKEN| 0,027282677| 0,014774859| 0,231629143| 0,501719825{ 0,05308005| 11,58800616, 9,8 0,042020046 68
de25 |MITTELFRANKE| 0,027964389| 0,015620733| 0,240701294| 0,496750232| 0,05003004| 11,03417104| 10,1| 0,042031524| 70,7
de26 (UNTERFRANKE| 0,027792423| 0,013331325| 0,236122618| 0,500790841| 0,044964977| 10,15449331| 10,6] 0,044211196 72
de27 |SCHWABEN 0,033529782| 0,016249928| 0,229101104| 0,493048006| 0,045717228| 10,22106556| 11,2| 0,047501846| 71,1
de3 |BERLIN 0,020303831| 0,013422819| 0,212632956| 0,4B4626754| 0,029316987| 11,89595043| 83| 0,032820748 70
ded |BRANDENBUR | 0,047684675| 0,014160695| 0,215028942| 0,51119763| 0,048511577| 11,44614899| 53| 0,022869727| 67,7
de5 |BREMEN 0,027652435| 0,017702187| 0,25916927| 0,451695013| 0,046395927| 12,71777516] 9,5/ 0,039825762| 658
de6 |HAMBURG 0,036661353| 0,01685746| 0,247500362| 0,412452302| 0,044051587| 12,14537135| 9,3| 0,038285577| 67,1
de71 |DARMSTADT 0,033046202| 0,012581571| 0,254842078| 0,437692508| 0,049073349| 10,44466861| 99| 0,040154867, 68,6
de72 |GIESSEN 0,039125328| 0,014095961| 0,250293666| 0,44474564 0,0481612| 10,5540721| 10,2| 0,041731669| 68,1
de73 |KASSEL 0,034468637| 0,011603304| 0,241894751| 0,463449594| 0,052078356| 11,62039975| 10,1| 0,043745728| 66,6
deB |MECKLENBUR | 0,056484179| 0,017635332| 0,210754997| 0,477125185| 0,039308899| 10,6802424| 54| 0,02275339| 68,7
de91 |BRAUNSCHWEI| 0,027649306| 0,010908908| 0,232053087| 0,49381661| 0,043334004| 1185741536 96| 0,041144902| 649
de92 |HANNOVER 0,029206072| 0,014503695| 0,235635381| 0,482158468| 0,042319002| 11,82057304] 99| 0,042281611| 67
de93 |LUENEBURG 0,034632778| 0,014826264| 0,236819509| 0,491327494| 0,045795409| 11,05492976| 10,6/ 0,045528455, 68
de94 \WESER-EMS 0,034761697| 0,013598601| 0,247704416 0,470223| 0,051683428| 9,840791738| 11,5/ 0,048087236| 67,8
deal |DUESSELDORF| 0,017614733| 0,010402015| 0,261784044| 0,49466815| 0,035883681| 11,57093923| 9,7 0,04096| 658
dea2 |KOELN 0,020090003| 0,010538642| 0,253340881| 0,503719521| 0,035197686| 10,46996322| 10,4| 0,042685331| 65,5
dea3 |MUENSTER 0,020371386| 0,009911463| 0,260361984| 0,497414401| 0,034004544| 9,982792335| 10,8| 0,044766506| 66,3
dead |DETMOLD 0,024140522| 0,012445989| 0,244786774| 0,514324629| 0,038559083| 10,70057292| 11,1| 0,047854077| 67,5
dea5 |[ARNSBERG 0,017356847| 0,010196278| 0,252612796| 0,51458763 0,0349686| 11,31110587| 9.9| 0,04254125| 64,6
deb1 |KOBLENZ 0,020587541| 0,012800849| 0,235724398| 0,50023596| 0,03940538| 11,48431678 10| 0,043632075| 68,1
deb2 |TRIER 0,025041126| 0,015536465| 0,249862914| 0,495887406| 0,040577591| 10,89406611| 10,4| 0,045337896| 68,1
deb3 |RHEINHESSEN-| 0,019302499| 0,014360313| 0,236012682| 0,493519209| 0,041402462 10,8817859| 9,9/ 0,041595925| 67,5
dec |SAARLAND 0,020072014| 0,010495671| 0,235348196| 0,520569984| 0,036390102| 12,04585792 8| 0,03808402 62
ded |SACHSEN 0,043288815| 0,017295492| 0,216861436| 0,542203673| 0,038146912| 13,07374992| 5,2| 0,023228804| 67,3
dee1 |DESSAU 0,0375739 0,0172225 0,2219702 0,5185429 0,0384637 12,632075| 5,1 0,022779043| 66,9
dee2 |HALLE 0,0375739 0,0172225 0,2219702 0,5185429 0,0384637 12,632075| 572 0.02223273&1 67,2
dee3 |MAGDEBURG 0,0375739 0,0172225 0,2219702 0,5185429 0,0384637 12,632075| 55| 0,023557528| 66,3
def |SCHLESWIG-H | 0,027896102| 0,013259456| 0,235083112| 0,498927073| 0,040290811| 11,53544907| 10,1 0,043251776 70
deg |THUERINGEN 0,028594388| 0,015469095| 0,200964307| 0,552266792| 0,047311324| 11,86712758| 55| 0,023362113| 67,7
gri1 |ANATOLIKI MAK| 0,036053753| 0,002949853| 0,20747296| 0,53539823| 0,007374631| 10,89059432| 10,3| 0,043445693 70
gri2 |KENTRIKI MAK 0,03779814| 0,004716346| 0,238579706| 0,491510578| 0,009769573| 8,378683527| 10,3| 0,040537514| 64,6
gr13 [DYTIKI MAKED | 0,029432133| 0,004847645| 0,215720222| 0,483033241| 0,011772853| 9,572422937| 96| 0,042028986| 66,5
gri4 |THESSALIA 0,034537117| 0,002579536| 0,217970765| 0,518773287| 0,009601605| 9,413193039| 9,3| 0,040327294| 67,3
gr21 |IPEIROS 0,030820873| 0,003967043| 0,201403723| 0,50961245 0,0106805| 8,934023991| 7,3/ 0,031707317| 60,8
gr22 |IONIA NISIA 0,031844106| 0,006178707| 0,209125475| 0,479087452| 0,015209125| 10,61018859| 9,7 0,043280182| 646
gr23 |DYTIKI ELLADA | 0,037441038| 0,004274764| 0,203567217 0,484375| 0,010485802| 9,275362319| 9,1| 0,038930854| 64,4
gr24 |STEREA ELLAD| 0,037568669| 0,004253057| 0,191741981| 0,505936559| 0,01010101| 8,512596168 7| 0,031018206| 61,7
gr25 |PELOPONNISO | 0,035214317| 0,004040987| 0,184297878| 0,495453889| 0,011401357| 10,31408157| 75| 0,034867503| 66,3
gr3 |ATTIKI 0,044017242| 0,004090237| 0,230406192| 0,47182456| 0,010162666| 9,214600487| 10,4|] 0,03928804| 61,9
gr41 |VOREIO AIGAIO| 0,032999629| 0,002966259| 0,170559881| 0,489061921| 0,011123471| 1461788618| 9,3| 0,042079208| 58,1
gr42 |NOTIO AIGAIO | 0,030842745| 0,002172024| 0,198957428| 0,497393571| 0,011728931| 8,618494946| 11,7| 0,047692308| 68,7
gr43 |KRITI 0,035363458| 0,008251473| 0,190176817| 0,487229862| 0,011001965| 9,116962207| 10,7| 0,045349731| 69,9
es11 |GALICIA 0,041177334| 0,013652378| 0,239577217| 0,422342924| 0,030093952| 9,997798488| 6,9| 0,027634107| 594
es12 |/ASTURIAS 0,037805086, 0,01271548| 0,257552483| 0,364396655| 0,025089606| 10,91061453| 6,1| 0,02402621| 56,1
es13 |CANTABRIA 0,031040779| 0,004666261 0,2678028| 0,392371678| 0,028809089| 9,360045575| 7,1| 0,027920647| 57,8
es21 |PAIS VASCO 0,04090638| 0,010375671| 0,273047108| 0,354084675| 0,030232558| 8,090115297| 7,5| 0,027782757| 60,8
es22 |NAVARRA 0,038095238| 0,011960133| 0,258693245| 0,374529347| 0,029014396| B,58365018| 8,8| 0034124629, 62
es23 |RIOJA 0,037735849| 0,01083902| 0,242071457| 0,397029305| 0,027298274| 9,555044112| 7,6/ 0,031007752| 62,6
es24 |/ARAGON 0,029784066| 0,010010755| 0,250103417| 0,38007777| 0,037726483| 10,23194785| 79| 0,0326544%4| 615




Var |Nuts2 1aca 1sui 1can 1cir 1neu 1mort 1nat 1fec 2tam
es3 |MADRID [ 0,038015971| 0,003767855| 0,257057699 0.354584512] 0,040799685| 7,095062344| 9.2 0,0’3377193: 659
es41 |CASTILLA-LEO | 0,035227921| 0,007746881| 0,254709288 0,399657506| 0,030661339| 9,759649821 s 0,029679987‘ 50,4
esd2 |CASTILLA-LAM| 0,034783135| 0,009013369| 0,219224487 0,41316‘3143T 0,032181961 9,77818526| 99| 0,042147516| 608
es43 [EXTREMADURA| 0,028441411| 0,007584376| 0,227910504! 0,447478195| 0,028725825| 9,822143589 10 0,0419279| 61,3
es51 |[CATALUNA 0,043330069| 0,007852516| 0,262447273| 0,381948629| 0,029564628| 8,753214215| 8,9| 0,034241344| 634
es52 (COMUNIDAD YV | 0,033491714| 0,010198169| 0,236035462| 0,419109878| 0,029174875| 8,831235288| 9,3| 0,035897436| 651
es53 |BALEARES 0,038404944| 0,007798705| 0,241907004| 0,427898764| 0,032077693| 9,340296866| 10,6/ 0,041198502| 63,3
es61 |ANDALUCIA 0,0311689084| 0,009816834 0,2266477 0,41237729| 0,031118838| 8,005820574| 11,1 0,0429068| 61,5
es62 |(MURCIA 0,040556473| 0,008016877| 0,222471115| 0,400259373| 0,031596322| 7,846438483| 11,6/ 0,044722719| 62,1
es63 |[CEUTA Y MELIL 0,04 0,002424242| 0,248484848| 0,392727273| 0,015757576| 6,231117825| 14,6| 0,056547619| 61,1
es7 |CANARIAS 0,043686584| 0,008361518| 0,242671928| 0,377207817| 0,037955656| 6,839298336| 10,7/ 0,038905918| 63,5
fr1 ILE DE FRANCE| 0,053782047| 0,016884026| 0,279852408| 0,292435906| 0,042852599 7,159514288| 14,7 0,053211921| 69,2
fr21 |CHAMPAGNE-A| 0,060385338| 0,026629073| 0,26660401| 0,329730576| 0,051926692| 9440295749, 121 0,04792708| 64,7
fr22 |PICARDIE 0,062706667| 0,031684002| 0,269644682| 0,325377262| 0,048037035| B,965610177| 12,8) 0,050616759| 64,2
fr23 |HAUTE-NORMA| 0,061292212| 0,030711172| 0,284794066| 0,307502115| 0,045220899| 8,649333108 13| 0,050607735 639
fr24 |CENTRE 0,063094537| 0,026559475| 0,270182675| 0,324480175| 0,047689199| 9,764899301| 11,3| 0,045953708, 65,1
fr25 |BASSE-NORMA | 0,060036248| 0,031415194| 0,271031566| 0,337864371| 0,043573478| 9374867257 12,1| 0,049622751| 60,7
fr26 |BOURGOGNE 0,05972384| 0,023290634 0,26556868| 0,329617923| 0,043420396 11,1054317| 10,8 0,04524302| 626
fr3 NORD-PAS-DE- | 0,048845185| 0,025400568| 0,275333583| 0,324527089| 0,048175339| 9,342645439| 13,6/ 0,053138199| 61,7
frd1 |LORRAINE 0,058072232| 0,023439369| 0,273283903| 0,339296819| 0,047787611 9,04391088| 11,8| 0,047314799| 61,1
fr42 |ALSACE 0,053544391| 0,020233999| 0,272814866| 0,346180317 0,05385733| 8,598650728| 12,6/ 0,048976776| 673
frd3 |FRANCHE-COM| 0,060843775 0,02439759 0,26064257| 0,342269076| 0,052309237 8,94637564 12| 0,049066276| 63,7
fr51 |PAYS DE LA LO| 0,060383244| 0,030005842| 0,274992573| 0,324012181| 0,046197267 8,5766156| 11,9 0,04785797 B3
fr52 |BRETAGNE 0,060477059| 0,031083181 0,26782215| 0,330292587| 0,052503548| 10,39657171| 11,1| 0,046192077| 60,9
fr53 |POITOU-CHARE| 0,054134978| 0,023713995| 0,273070244| 0,336666866| 0,046469848| 10,31375455| 10,1/ 0,042569862| 589
fr61 | AQUITAINE 0,055909646] 0,019186948| 0,258181698| 0,353224794| 0,045606156| 10,56412224] 10,3| 0,042040758| 61,7
fr62 |MIDI-PYRENEE | 0,059878598| 0,016565498| 0,241120031 0,35324065| 0,049108066| 10,23775158| 10,3| 0,042634373| 60,8
fr63 |LIMOUSIN 0,063155618| 0,023899643| 0,249810749| 0,360008651| 0,045960852| 12,86270691| 84| 0,036764706| 56,7
fr71 |RHONE-ALPES 0,06333326| 0,022833249| 0,272838722| 0,320344141| 0,052496771| 8,202075702| 12,6| 0,049399293| 653
fr72 |AUVERGNE 0,060675367| 0,021727432| 0,255482309| 0,348320597| 0,050181622| 11,30150525| 9,5/ 0,039911308| 609
fr81 |LANGUEDOC-R| 0,062429501| 0,019305857| 0,25318872| 0,345900217| 0,047895879| 10,37633925| 11,1 0,045942384 593
fr82 |PROVENCE-AL | 0,057626578| 0,020302602| 0,264252837| 0,324158046| 0,042040742| 9910573145 10,3] 0,04262479) 616
frf83 |CORSE 0,056870364| 0,01695514| 0,262804663| 0,358530555| 0,024726245| 10,00103966| 11| 0,044871795] 50,7
ie IRELAND 0,032095021| 0,011372252| 0,239575436| 0,453373768 0,07436189| B8,755393296| 135| 0,053144861| 685
it11 |PIEMONTE 0,044652656| 0,009349213| 0,272854762| 0,446384293| 0,04355514| 11,47193919| 7,6/ 0031596185| 61,8
it12 |VALLE DAOSTA| 0,045918167 0,01309329| 0,269230769| 0,410801964| 0,033551555| 10,29486099| 8,4| 0,034602076| 634
it13 |LIGURIA 0,035180104| 0,006991769| 0,268917603| 0,439330914| 0,038675989| 13,62556527| 6,5/ 0,028571429| 571
it2 LOMBARDIA 0,039471038| 0,009202418| 0,322877116| 0,405355854| 0,040795808| 9.472711179| 85| 0,033436533| 646
|it31 |TRENTINO-ALT | 0,047851685| 0,010647626| 0,298634599| 0,439559063| 0,046097958| 8,741787122| 10,7 0,043209877| 67,4
lit32 |VENETO 0,044148988| 0,009057445| 0,304417321| 0,412937131 0,04531144| 9,314475198| 86| 0,033940471| 65,4
it33 |FRIULI-VENEZI | 0,041353383| 0,010002685| 0,295985499| 0,434210526| 0,045649839 12,5292287 7| 0,029071804| 59,9
it4 EMILIA-ROMAG | 0,039887717| 0,010390728| 0,302485625| 0,429189116| 0,040136732| 11,25595617| 7,1| 0,029796356| 62,3
it51 |TOSCANA 0,040006911| 0,008095168| 0,287378449| 0,445752505| 0,039019695 11,5003406| 7.1 0,02991453| 60
it52 |UMBRIA 0,039565555| 0,011415272| 0,258118143| 0,472237615 0,04765599| 10,92505146] 7,6! 0,032676348| 595
it53 |MARCHE 0,042261177| 0,009172442| 0,281356163| 0,449517597| 0,042125289| 10,19817073| 8,1/ 0,034100845| 60,2
it6 LAZIO 0,04471339| 0,007393553| 0,284079657| 0,424799208| 0,040796567| B,735895119 9| 0,034585348| 62,6
it71 |ABRUZZO 0,043419267| 0,007662224| 0,238726155| 0,459493974 0,0419826| 9860695734 8,9 0,036451613| 615
it72 |MOLISE 0,039305041| 0,005696383| 0,216747365| 0,489034463| 0,044146967 10,5944478| 89| 0,037688442| 60,7
it8 CAMPANIA 0,029810955| 0,005706606| 0,231260741| 0,460824924| 0,046490107| 7,876095445| 12,4| 0,047212855 60,1
it91  |PUGLIA 0,03897749| 0,007438204| 0,245883003 0,42940202| 0,055380518| 7,540289003| 11,1| 0,042113109| 61,3
it92 |BASILICATA 0,038632413| 0,008112807! 0,211898783| 0,487347885| 0,052926405| 8,498030204| 10,2| 0,040978189| 574
itS3 |CALABRIA 0,038184773| 0,005280873| 0,198119777| 0,491991643| 0,044974466| B8,301377782| 10,9| 0,043286727| 575
ita SICILIA 0,032000696| 0,007326246| 0,210961108| 0,465271071| 0,049218461 9,02879463| 11,4| 0,044861401 61,1
ith SARDEGNA 0,04934857| 0,013610889 0‘251619477! 0,408108305| 0,047601718| 8,273017402| 86 0,03227991 : 61,1
lu LUXEMBOURG | 0,050051073| 0,016343207| 0,258682329| 0,423391216| 0,039581205| 9,486434109| 13,2| 0,052941176| 654
ni11 |GRONINGEN 0,021047046 0,01043509| 0,269013088| 0,411920764| 0,044923948| 10,13080093| 11,3 0.042769857i 68,2
ni12 |FRIESLAND 0,024657997| 0,008951191| 0,259415639| 0,420705962| 0,055564938| 9,674836601| 12,4| 0,050131926| 67,4
ni13 |DRENTHE 0,032871566 0,00986147| 0,266259685| 0,389293261| 0,050481334| 9,313361032| 11,6/ 0,047111111| 67,7
ni21 |OVERIJSSEL 0,025134464| 0,010033099| 0,264273893| 0,399358709| 0,064439388| 9,1726875522| 1286 0,04962406| 69,2
ni22 |GELDERLAND 0,024965902| 0,010733559| 0,252446184| 0,409832177| 0,061021 171! 8,987368758| 12,5/ 0,047981878| 71,8
ni23 |FLEVOLAND 0,027559055| 0,014173228| 0,317322835 0,385826772| 0,044094488| 465542522 105 0,05726257| 758
ni31 |UTRECHT 0,024547511| 0,009162896| 0,268325792| 0,392873303| 0,064027149 B,25705212| 13,1 0,04753762| 74,2
ni32 |[NOORD-HOLLA| 0,024321144| 0,014557817| 0,255154077| 0,379985181| 0,062066861] 9,294684816/ 12,4] 0,046370662| 70,1
ni33 |ZUID-HOLLAND| 0,023019634| 0,011348615| 0,269497372 0,38923816 | 0,061321211 9,30630982| 12,3 0,047398844 694
ni34 |ZEELAND 0,026504694| 0,008558807| 0,273329652| 0,395085588| 0,0496963| 9,858464888| 11,9| 0,049382716 69,6
ni41 |[NOORD-BRABA| 0,025245679| 0,011295606| 0,275951655| 0,390658534! 0,062069355| 7,730527419| 12,4 0,047410894; 72
ni42 |LIMBURG (NL) 0,025339186| 0,010674381| 0,258280128| 0,395450918| 0,057960894| 8841845285 11| 0,043252595| 68,8
at11 |BURGENLAND | 0,043294271| 0,011067708 0,2421875| 0,517252604| 0,031901042] 11,1790393| 95| 0,038580247| 669
at12 |NIEDEROESTE | 0,039307524| 0,018556946| 0,220015415| 0,543605858| 0,039781822| 11,08577062 1 't'J,0-4!"}4'[)98039T 69,7
at13 |WIEN 0,033930254| 0,015824198| 0,230914232| 0,569571903 0,0339302541]; 12,65791787| 10,7| 0,038970574| 69,5




Var |Nuts2 1aca 1sui 1can 1cir 1neu 1mort  1nat 1fec 2tam
at21 |KAERNTEN 0,043637028| 0,023370458| 0,260361512| 0,496257075| 0,033047283| 9,742084667 11.3| 0,043853343| 66,2
at22 |STEIERMARK 0,033872395| 0,024941669| 0,239279105| 0,512108778| 0,031780513| 10,29061103 10,7| 0,041188386| 67.2
at31 |OBEROESTERR| 0,042935083| 0,024907093| 0,238159247! 0,498379062| 0,044200206! 9,139326492 12,4| 0,047452693| 713
at32 |SALZBURG 0,045192308| 0,029567308| 0,240384615| 0,500961538| 0,038701923| B,182533438| 12,5/ 0,046721928 733
at33 |TIROL 0,039317223| 0,019562716/ 0,261411584| 0,495013425| 0,037782892| 7,901197151| 131 0.0479812?6] 716
at34 |VORARLBERG 0,040128411| 0,024077047| 0,255216693| 0,490369181| 0,031300161| 7,248400233| 13,7| 0,052213394 74,8
pt11 |NORTE 0,024802671| 0,002870246| 0,17705051| 0,424422051| 0,047109475| 9,078112608| 118 0,04398611| 67,6
pt12 |CENTRO (P) 0,041773313| 0,003911721| 0,163084947| 0,441444922| 0,037861593| 12,09945074| 9,7| 0,039760479 718
pt13 |LISBOA E VALE | 0,045063775| 0,010535484| 0,205231219| 0,443754565| 0,039023431| 10,75185017| 10.4| 0,039832772 65,8
pt14 |ALENTEJO 0,037946132| 0,018442351| 0,168236699| 0,454026801| 0,035027199| 14,38358779| 8,2/ 0,036626917 61
ptiS |ALGARVE 0,053790286| 0,015660463| 0,170449387| 0,418974126| 0,039037676| 12,75991891 10,3| 0,043956044| 62,9
pt2 |ACORES 0,033723331| 0,005161734| 0,156228493| 0,477632485| 0,037852719| 12,03312628| 145 0.058430715[ 68 .4
|pt3 |MADEIRA 0,049872588| 0,000728067| 0,161266837| 0,355660721| 0,064797961 10,6762534| 11,9| 0,044034091| 655
fi11 |UUSIMAA 0,051994621| 0,033168983| 0,214074406| 0,462124608| 0,068310175| 8,408714006| 13,7| 0,049902966| 703
fi12 |ETELAE-SUOMI| 0,050051125| 0,024897751| 0,200920245| 0,490899796| 0,072341513 10,8508686| 11,5 0,047411819| 641
fi13 |ITAE-SUOMI 0,049588836 0,02853227| 0,182531772| 0,495639173| 0,074507849 11,38680122| 111 0,04676259| 60,1
fit4 |VAELI-SUOMI 0,047033087| 0,021875855| 0,212059065| 0,474706043| 0,095843588| 10,35977337 12| 0,050746269| 60,9
fi1s |POHJOIS-SUO 0,056084656| 0,031322751| 0,203386243| 0,473015873| 0,074074074 | 8,466224691| 13,8| 0,056534508| 63
fi2 AHVENANMAA/ | 0,032258065| 0,012096774| 0,217741935| 0,564516129| 0,048387097| 9,841269841| 13,4| 0,048387097| 58,8
se01 |STOCKHOLM 0,03119879| 0,016954494| 0,229673516| 0467666709 0,058931048| 9,193417545| 13,2/ 0,052484905| 631
se02 |(OESTRA MELLA 0,026564885| 0,014961832, 0,207694656| 0516885496 0,058992366| 10,90866698 11,7| 0,050502152| 67,6
se03 |[SMAALAND ME | 0,024024024| 0,013406263| 0,201951952| 0,526169026| 0,070892321| 11,73420589 11,3/ 0,050568182| 68,8
se04 |SYDSVERIGE 0,020988348| 0,013688053| 0,222378211| 0,502737611 0,06661519| 11,26611308| 11,4 0,049258387| 61,4
se05 |VAESTSVERIGE| 0,025546863| 0,012081537| 0,218638565| 0,4865612B6| 0,067912076| 1062305648, 11,9| 0,050988046| 659
seD6 [NORRA MELLA | 0,026170678| 0,014266958| 0,193785558| 0,525076586| 0,067308534| 13,24637681| 10,4| 0,047468354 685
se07 |[MELLERSTA N 0,029853621| 0,012326656| 0,204930663| 0,493066256| 0,062788906| 13,18101041| 10,4 0,047398844 655
se08 |OEVRE NORRL | 0,031789783| 0,015619258| 0,198272694| 0,498713708) 0,06339581| 10,33618234| 11,1| 0,048172757 67,8
uk11 |CLEVELAND, D | 0,016799821| 0,007989248| 0,258866572| 0,466960352| 0,056148734 11,472503| 12,1| 0,049982276 67,7
uk12 |[CUMBRIA 0,021566976| 0,007076664| 0,251053075 0,48188711| 0,051895535| 12,10730314| 10,7| 0,045977011| 71,7
uk13 INORTHUMBER | 0,016794408| 0,004338495| 0,263356628| 0,460550045 0,053257439| 12,32222222| 11,6/ 0,047701149| 659
uk21 |HUMBERSIDE 0,018482189| 0,003923593| 0,257201859| 0,462261229| 0,060918947 10,8905881 12| 0,050662879| 69,1
uk22 |[NORTH YORKS | 0,016855285| 0,009872381| 0,239947026| 0486274982 0,05778955| 11,40307523| 11,3| 0,047841307| 728
uk23 |SOUTH YORKS | 0,016403361| 0,007529412| 0,256134454| 0460773109 0,061310924| 11,40196229| 12,3| 0,051347882| 654
uk24 |WEST YORKSH| 0,018986216| 0,006758559| 0,251622944| 0,459570965| 0,060071143| 10,68459309| 13,2| 0,054085603 7
uk31 |DERBYSHIRE, 0,018269846| 0,008485795| 0,258975062| 0,461085229| 0,054352791| 11,01640334 12| 0,049947753| 709
uk32 |LEICS., NORTH | 0,022758526| 0,007975798| 0,245118282| 0,45400165| 0,060987349| 9,587343441| 12,5/ 0,050478215 731
uk33 |LINCOLNSHIRE| 0,015840189| 0,005219354| 0,260685569 0,47933418| 0,051347158 11,6461311 11| 0,048028674| 74,2
uk4 |EAST ANGLIA 0,022521508| 0,007296969 0,25836674| 0,454484032| 0,057880276| 10,50189215| 11,7| 0,049412234 721
uk51 |BEDFORDSHIR | 0,020072202| 0,006714801| 0,260216606| 0,446859206| 0,061227437| 8,919945901| 13,3| 0,054011945 769
uk52 |BERKS.BUCKS. 0,021585078| 0,008874689| 0,268607265| 0,421015264| 0,064962726| B8,315458034 13| 0,051282051| 79,4
uk53 |SURREY, EAST-| 0,013677911| 0,007759584| 0,25649372| 0,462451503| 0,06983626| 12,17387824| 11,5| 0,049399657| 71,3|
uk54 |[ESSEX 0,016856718| 0,005639564| 0,264563708| 0,439204264| 0,058440754| 10,25354261| 12,1| 0,050499737| 72,6
uk55 |GREATER LON | 0,019244369| 0,007101909| 0,261266006 0,42591896 0,0726742| 9,511685487| 149 0,056151896| 72,5
uk56 |[HAMPSHIRE, IS| 0,015079952 0,0083082| 0,264439766| 0,456325044| 0,055938087| 10,12211278| 12,1| 0,050442266| 72,1
uk57 |KENT 0,018064893| 0,00672318| 0,261736334| 0,457585501| 0,066822567| 11,04403408] 12,3| 0,051761518] 74,2
uk61 |AVON, GLOUCS| 0,016767239| 0,007876917! 0,258832742| 0,466949192| 0,054171081| 10,23961134| 12,2| 0,050890585| 75,6
uk62 |CORNWALL, D | 0,015465803| 0,008255395| 0,265426616| 0,465019071| 0,059511991| 12,44974956| 10,5 0,046712803| 64,4
uk63 |DORSET, SOME| 0,018891513| 0,005903598| 0,254410335| 0,458674816] 0,060841784| 12,46256384| 10,5| 0,047008547| 68
uk71 |HEREFORD-W 0,019496855| 0,006603774| 0,260691824| 0,453301887| 0,058254717| 10,64791562| 11,6/ 0,048557354 739
uk72 |SHROPSHIRE, | 0,022686686| 0,005357497| 0,263906343| 0,470467624| 0,058337192| 10,25890771| 11,7| 0,048697622| 72,7
uk73 |WEST MIDLAN 0,019325381| 0,007149683| 0,260290943| 0,451350299| 0,058294694| 10,73238367| 13,7| 0,057704604, 69,8
ukB1 |CHESHIRE 0,018551237| 0,00480958| 0,262563801| 0,464468002| 0,054475854| 10,42890777| 11,7| 0,048770144| 725
ukB82 |GREATER MAN | 0,018239015| 0,008667715| 0,247582076| 0,467588098| 0,058632576| 11,59031845| 12,8 0,05296| 688
ukB3 |LANCASHIRE 0,021576525| 0,007710012| 0,240218642| 0,480494822| 0,063176064| 12,19649123| 12,1| 0,051688079| 695
ukB4 |MERSEYSIDE 0,017195461| 0,004747568| 0,267600741| 0,455361278| 0,069708198| 12,07156835 12 0,05007278| 63,1
uk91 |CLWYD, DYFED| 0,020399242| 0,008523969, 0,258851814| 0,483389188| 0,049541017 12,128656| 11,1! 0,049431149| 66,1
uk92 |GWENT, MID-S-| 0,019884382| 0,007226154| 0,257948769| 0,459234526| 0,064487192| 11,25280395| 12,3| 0,052167699 64.9|
ukal |BORD.-CENTR.-] 0,026385461| 0,009692618| 0,247161768 0,47| 0072156158 11,8430143| 11,6/ 0,046625506 69,3|
uka2 |DUMFR.-GALLO| 0,024186822| 0,00854045| 0,252010008 0,47| 0,067856547| 12,30905059| 11,8| 0,047745358| 675
uka3 |HIGHLANDS, IS| 0,035592696| 0,009594553| 0,234292789 0,47| 0,07087589| 11,57234957| 11,5 0,049004594| 738
ukad |GRAMPIAN 0,031766434| 0,012118986| 0,241094381 0,47| 0,066287183| 10,26965868| 115 0,0454207| 78,7
ukb |NORTHERN IRE! 0,025153456| 0,010675207| 0,237123032| 0,474512944| 0,116293034| 9,108584878| 14,5/ 0,05902692| 688
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Var |Nuts2 2taf 2pam 2paf 2pjm 2pjf 2pid 2eag 2ein 2ese 3pib 4npa Ttap Tkau
bel |REG.BRUXELLE 40,8] 136/ 148] 34] 348] 87 03] 146] 851] 31831] 89,92666667| 14,26] 0,011602152
be21 |ANTWERPEN | 38,1 6,2] 11,5 14] 181 49] 16| 31,4] 67 25253] 170,56333233] 0,16736| 0,131804806
be22 ILIMBURG (B) | 39,7| 54| 155 125 21,3 58/ 28| 37,8/ 596| 20141| 34,98333333 0| 0,136721269
be23 |OOST-VLAAND | 431! 55| 95| 12.4] 181] 4,1] 37/ 316/ 64,7] 19212] 63,09333333 0] 0,113922178
be24 |VLAAMS BRAB | 444] 39| 68| 11| 152] 26| 21| 22,4] 754] 17741 1429233333 0| 0,175140112
be25 |WEST-VLAAND | 41,1 3,7 82 7.7 134] 28| 55| 325 62| 21576/ 62,88333333 0| 0,153188457
be31 |BRABANT WAL | 44,4 62| 102 229] 244] 43] 2| 21,1| 769] 16397 193,37 0,0801| 0,185785904
be32 |HAINAUT 379] 13,1] 195] 32.3| 446| 106] 2| 254| 72,6 14852| 2192666667 0,007783313| 0,200809465
be33 |LIEGE 393| 103] 166| 233| 342| 84| 27 28 694 18202 60,30333333 0,1065| 0,250567222
be34 |LUXEMBOURG | 395! 5,1| 10,1 13,7] 257 34| 64| 238/ 698] 17735 31,03333333) 0| 0,638209697
be35 |NAMUR 4009] 96 152| 245| 398] 75/ 34| 194] 77.1] 15883| 2084666667 0| 0236401193
dk  |DANMARK 587 63 87| 104] 135 18] 39| 264| 69,7 26494 1107 0| 0,160540849
de11 |STUTTGART 498 57 54| 76/ 6 29] 31| 434 536/ 28173 306,33] 1,312897177] 0,100531305
de12 |KARLSRUHE 48,2 g 57 98| 68| 28 1| 40,2| 588| 26188] 2676766667 0/ 0,10137691
de13 |FREIBURG 493] 55/ 53] 8] 61| 24| 26| 409 565/ 22741| 2778366667 0] 0,128031694
de1d |TUEBINGEN 496 51 5/ 78| 55| 22| 31| 448] 522 23843 238,67| 0| 0,058943683
de21 |OBERBAYERN | 52,7] 47/ 39 63 38 19 28| 316 656 32607| 3451933333 3679276274 0,137467465
de22 |[NIEDERBAYER | 50| 5.2 5/ 76| 53| 1,7] 68| 395 53,7] 20177 91,68333333 0] 0,210433245
de23 |OBERPFALZ 505|] 56| 6| 67 52| 24| 61| 387| 552 20745] 1237466667 0| 0,260794803
de24 |OBERFRANKEN| 485| 62| 69 88 71| 24| 41| 432] 527 22349 1088633333 0| 0,220128635
de25 |MITTELFRANKE| 50,1] 62| 63| 7,7 68| 31| 31| 39,7] 57,1/ 25669 232,91| 1,302356415) 0,214548304
de26 |UNTERFRANKE| 484| 55| 62| 93| 59| 23| 31| 403| 565/ 21741 182,32 0| 022791587
de27 |SCHWABEN 491] 54| 51 7.7 47| 2| 47| 41.8] 535] 23008] 1994733333 0] 0,140359085
de3 |BERLIN 546 12| 11,3] 132] 109] 59 1] 232] 757] 21292 89,18] 2,571263871| 0,017005332
ded |BRANDENBUR | 56,1] 12| 195| 12,2] 144 81] 47| 344] 609 13905 1642666667 0,718144891| 0,302086209
de5 |BREMEN 435| 122 102] 162] 136/ 53| 08/ 298| 69,3| 31045| 68,716686667| 2,126250736/ 0,070629782
de6 |HAMBURG 485 91| 68] 18] 93] 43] 11| 232 757] 40108| 158,0466667| 4,731315265 0,047518479
de71 |[DARMSTADT | 478/ 62 55/ 106 69 3 13| 31,7| 67,1| 35703] 331,8466667 10,19711552| 0,130592437
de72 |GIESSEN 462| 67 71 103] 82] 38] 22| 38 61821892 148,29 0| 0,189776845
de73 |KASSEL 445 82| 78] 104] 88| 45/ 44| 314] 64,1] 24089 7330666667 0] 0,220494924
de8 |MECKLENBUR | 58,2| 13,7] 20,1] 12,7] 165 7| 7.4| 30,1] 62,5/ 12754] 11,59666667 0| 0,128296118
de91 |BRAUNSCHWEI| 45| 10,7] 10,41 14| 114] 47| 22] 387| 61,1] 22257 75,04666667| 0| 0,156771578
de92 |HANNOVER 468| 87 78| 129] 88| 35 21| 31.4] 6685 24377 121,56 1,923907938| 0,104274307
de93 [LUENEBURG | 463| 68/ 6,7 10,7| 82| 18 49 304 64,7 17351 9158333333 0| 0227819263
de94 |WESER-EMS | 44.1] 82 86| 123] 91| 44] 64| 32,1] 61.4] 20536 5300333333 0| 0,209982788
deal |DUESSELDORF| 408/ 9,3 86| 134] 98] 38| 15| 352 633] 24872 206,3966667| 2,823565035] 0,116954637
dea2 |KOELN 415 78| 771 11.3] 98| 31| 13| 333] 654|23620] 210,7166667] 1,11661338| 0,137022525
dea3 |MUENSTER 405/ 78| 78] 11 91| 26| 25| 358| 61,7] 19755 103,6566667| 0,330465389 O0,138443488
dea4 |DETMOLD 429] 67| 79 11.4] 96| 24| 33| 4086/ 56,1/ 21942] 9557666667] 0/ 0,095486984
dea5 |ARNSBERG 394] 91| 89 131] 103] 41] 17] 39.8] 584] 21769/ 119,3133333] 0] 0,114806951
deb1 |KOBLENZ 435] 59| 56/ 98] 72] 27 17] 388] 61,7] 18495 137,61 0] 0,174784906
deb2 |TRIER 429 55| 54| 74| 56 41 5| 342| 60,8| 17663 74,59] 0| 0,296694544
deb3 |[RHEINHESSEN-| 452 71| 7| 104] 79| 38| 36| 368 59,6 20963| 311,7033333 0] 0,211567732
dec |SAARLAND 365 99| 83| 146| 108] 46| 12| 353] 635 21873] 80,17 0,315614618] 0,208564046
ded |SACHSEN 532| 11,3] 198 10,1 149] 79| 25| 37,8] 59,7/ 40544 27,71666667| 0,782897178] 0,094288146
dee1 |DESSAU 54,3 17,1] 262] 142] 152] 10 5| 356| 59,4| 11475 1386333333 0/ 0,121317158
dee2 |HALLE 56,2 17| 23,1] 12.8] 132] 8] 35| 343] 622] 14254] 1793333333 0| 0,076352531
dee3 |MAGDEBURG | 548 175/ 243| 139/ 156/ 83 586/ 33| 61,4| 12050 10,11 0| 0,055375366
def |SCHLESWIG-H | 48,7] 71| 61| 11,7] 75 33| 39 273 688 21368 65,43 0| 0,165515203
deg |THUERINGEN | 559/ 128] 196/ 115| 165/ 75 36 369 59,5 12750 38,67 0,104104581, 0,099336433
gri1 |ANATOLIKI MAK 439] 56| 154] 212] 40,7] 38| 425 17.9] 396] 8393 1,8] 0,731750848| 0,042834196
gri2 |[KENTRIKIMAK | 357] 58] 14| 23] 358] 38| 18] 269 54| 9256 3,8 1318730947 0,027097211
gri3 |DYTIKIMAKED | 355/ 10,4| 269] 34,6/ 61,2 7| 23,7] 344 419 8485 10,9] 0,049718263 0
gri4 |THESSALIA 355 4] 138] 16,1] 442] 48] 373] 184/ 443] 8610 1,3| 0361527047 0
Em IPEIROS 313 63 198| 26,7] 72,1] 39| 305| 186 508/ 6016 27| 0869683751 0
gr22 |IONIA NISIA 421 41] 76| 169] 32,71 25| 295 148| 557 8501 0| 13,20221886) 0
gr23 |DYTIKIELLADA | 389] 45 15| 156| 485 6,1 42,4 169/ 407| 79286 2,7 0,066994804| 0,013672409
gr24 |STEREAELLAD| 32,4] 51/ 196/ 24,3] 56,1] 59/ 30,9 298] 392 8993 1,8/ 0,004525569 0,045255695
gr25 |PELOPONNISO | 40,2] 29| 12| 145 47| 35| 45/ 18] 33| 8006 19| 0,125037213 0,148853826
gr3  |ATTIKI 356/ 81| 17,7] 275/ 40| 55/ 11| 256| 73,3| 10552] 53| 2882407515 0,019714716
gr41 |VOREIO AIGAIO| 26,2 4| 133| 78| 374| 26| 263 204| 533 7109 0| 50983739837 0
gr42 INOTIOAIGAIO | 34,1 28| 91| 75| 283| 16| 10,1 21| 689 10347 37| 16,861018345 0
gr43 |KRITI 448] 17/ 59| 63| 266/ 25| 38,1 12,6] 493 9959 7.2] 7,974207415] 0
es11 |GALICIA 383| 155 24| 344 458| 108| 26,3| 252/ 484 9507 1,36] 0580465253 0,084391282
es12 |ASTURIAS 30,3] 18] 293| 48,7 554| 12.4| 11,7] 305/ 578/ 11117 536| 0433891993 0,108938547
es13 |[CANTABRIA 332| 19] 335] 487] 559] 134] 11,1] 32/ 588/ 11607 5,695 0345613369 0,206988226
es21 |PAIS VASCO 37| 17.2] 28.1] 468 528| 128 27| 35 624] 13933 12,12 0,85291138| 0,168363163
es22 |NAVARRA 338 69 184 22,1] 316 48| 89 379| 532| 14812 14,91666667| 0,269961977| 0,403041825
es23 |RIOJA 313 11| 213] 249 557 7| 126] 41 464| 13445 10,12 0| 0,460299194
es24 |ARAGON 337| 96 25| 22.3) 464| 79| 102| 329 569| 13426] 9,203333333| 0,198086853] 0,267501905




Var |Nuts2 2taf 2pam 2paf 2pjm 2pjf 2pld 2eag 2ein 2ese 3pib 4npa Ttap Tkau
es3 |MADRID | 385 164 27| 398 507 12,4 1 26| 73] 15190 18,25 3,621147132] 0,093765586
esd1 |CASTILLA-LEO | 32| 14,3] 309 365! 553| 105 14,1] 29,1| 568! 11469 3.81| 0,070035814| 0,283724632
esa2 |CASTILLA-LAM| 283] 146 31,2] 284 425] 84| 13| 334| 536 9955 1,646666667] 0| 0,450136046
esd3 |[EXTREMADURA! 315 25/ 39,8) 389 51,3] 13,6/ 17,1/ 23,1| 598 8244 0,835 0,018623708| 0,221622125
es51 |CATALUNA | 40,6| 151] 23.7| 335/ 40,2] 106] 34| 36/ 606 14968 22,76| 1,814465616! 0,150820861
es52 [COMUNIDADV | 37,5/ 16,9) 28,9] 338/ 46/ 10,3 68| 354 5738/ 11147 8,04| 1,281342748| 0,184474465
es53 |BALEARES ' 422] 97| 196) 19,1] 28| 53| 28/ 24] 733 14656 5,143333333| 2691588785 0,082462892
es61 |IANDALUCIA | 34,3 272] 41| 448 553| 16/ 11,3] 223| 665/ 8639 2,28] 1,126154625  0,17799148
es62 |MURCIA 353| 17,1] 36,1 301! 54,7] 12,1] 102] 281 616| 10143] 2473333333 0,090656799| 0,16466235
es63 |CEUTA Y MELIL| 365 212] 36l 533/ 715 166/ 05| 7.6/ 919/ 10915 7.52] 1,812688822] ]
es7 |CANARIAS | 36.1] 17.4] 289] 297/ 46| 116 83| 192] 725 11225/ 1953333333 14,79534794| 0,112446186
fr1  |ILE DE FRANCE! 553| 102| 11,2] 189] 17,2] 44| 04| 205 79,1] 31760/ 196,145 4,971187043| 0,053380945
fr21 |CHAMPAGNE-A| 488! 109] 168| 29,1] 367/ 54/ 86| 258/ 656/ 18695 46,345/ 0,008280961| 0,373382625
fr22 |PICARDIE | 46,3 115/ 17.8] 30,7] 39| 58/ 56| 324| 62 16829 58,455 0,04172056S| 0,20105649
fr23 |HAUTE-NORMA| 48| 115 17| 287 38,7] 63/ 34| 319 647] 21045 50,655 0,056953121) 0,163768361
fr2d |CENTRE 509| 84| 136/ 203] 31.4| 39| 55| 312 633] 18264 69,965 0,008302507, 0,231401562
fr25 |BASSE-NORMA| 458| 11,4| 155 26/ 435 48| 85| 296| 619] 17667 48,93| 0,062442478| 0,041061947
26 |BOURGOGNE | 47,6] 85  138| 209 334] 42/ 78| 304/ 619] 17961| 64,09| 0,017551423| 0,338095825
3 |NORD-PAS-DE-| 41,8] 149] 193] 35/ 38] 75 3| 31,2] 658] 16974 32,865 0,196280164| 0,137428657
fr41 |LORRAINE 458 92| 13,7] 259/ 296/ 38| 23| 314] 663] 17617 45,795 0,101535799| 0,199004975
fr42 |ALSACE 492| 64| 94| 129 21.4] 22| 22| 36 61,8] 20886 134,945 1,047165345| 0,165700083
fr43 |FRANCHE-COM| 49| 72| 118| 178] 265/ 3.1 5| 386| 564 18413 79,415 0,008173897| 0,143716878
51 |PAYSDELALO| 50/ 88/ 14,1] 195 30,8] 46/ 7.5/ 31,7 608 18085 39,54| 0,364620824| 0,138866771
fr52 |BRETAGNE 471 78] 126] 187] 30,3] 3,7] 94| 253] 654| 17156 44,435 0,376339176 0
53 |POITOU-CHARE| 47,4 o] 14,1] 229 37,7] 46| 10,8] 26,8 62,3] 16549 44,075| 0,161571243| 0,142671855
fr61 |AQUITAINE 47| 95| 152| 295| 354 49| 89| 21,4| 69,7 18290 40| 1,23217276| 0,171295004
fr62 |MIDI-PYRENEE | 47,2 9| 13,7| 206| 274| 43| 78| 254| 668 17325 57,475 1,720671959| 0,154759041
fr63 |LIMOUSIN 462] 75| 12,1] 206] 26,8] 33| 10,3] 255| 64,2] 16148 29.69] 0,215607178 0,180831826
fr71 |RHONE-ALPES | 51,5 g] 125) 21| 28] 41| 34| 309] 657] 19953 151,97 0,866964735 0,192487251
fr72 |AUVERGNE 457| 88| 143] 237] 353] 39| 11,3] 269/ 61,8] 16625 51,785/ 0,28067508| 0,218944808
181 |LANGUEDOC-R| 42,7| 139/ 196 258| 336/ 65 88| 194 7186| 15560 3554| 0,935581165| 0,210677951
fr82 |PROVENCE-AL | 437] 139 17,8] 303| 258/ 6,1 3| 19,2 77,8 18266 60,325 2,664152477| 0,162594282
fr83 |CORSE 206 17| 27.1| 2398| 313| 63| 12.4| 17.3] 70,3| 16295 0| 7,861532538| 0
ie  |IRELAND 416] 11,8] 18] 193] 17.1] 7.2] 112] 27.3] 61,4] 16061] 30,90333333] 2,644097798] 0,022126341
it11 |PIEMONTE 40| 48| 12| 17.2] 30,3] 52| 49| 40,3| 548 18638 5959666667 0,427615472| 0,174636853
it12 |VALLE D'AOSTA| 433] 35| 76/ 11,1] 242| 14| 72| 219] 709| 20787 11,27333333 0| 0,783487784
it13 |LIGURIA 341| 81| 168| 345 52| 78| 42| 243] 71,5| 18886 4563 0,52396744| 0,225504974
it2 |LOMBARDIA 39,1] 42| 93] 148] 21,7| 35| 29| 42,4 54,7] 21009] 8396666667 1,617160977| 0,060841018
it31 |TRENTINO-ALT | 412] 23 5| 69/ 92 09| 96| 269 635| 20280] 2562333333 0| 0,226675427
it32 |VENETO 383] 31| 91| 11,4] 20] 22 5 41| 538 19722 51,6 0,831472333] 0,10105795
it33 |FRIULI-VENEZI | 38| 36| 10| 128] 246| 26| 43| 35 608 19951] 50,23333333] 0,371772226| 0,170746068
it4 |EMILIA-ROMAG| 41,6/ 32| 82| 84| 195| 18| 73| 346| 582 21045| 6266666667 0,460186011| 0,160530004
it51 |TOSCANA 3a78| 53| 132] 19| 343] 48| 35| 347 61,8] 17561| 30,46666667| 0,488760218] 0,117506812
it52 |UMBRIA 358| 69| 158| 252| 409| 57| 64| 326 61| 15517 13,91666667| 0,010897203| 0,077491222
it53 |MARCHE 39] 35| 94| 14| 21,4] 32| 73| 39| 53,7| 16879] 24,06666667| 0,117793792| 0,138580931
it |LAZIO 343| 103| 18,2| 428| 568 92| 44| 20,1 755| 18054| 25,70666667 4,201572442| 0,091885969
it71 |ABRUZZO 345 7| 14,8 292| 345| 63 9| 332| 57,8/ 14207| 12,59] 0,026758011] 0,25106249
it72 |MOLISE 335 14,1 24| 467| 63| 11,9] 156] 27,8 56,6| 12459/ 555 0| 0,156910078
it8 |CAMPANIA 28,6| 22.3| 31,8] 64| 705| 19.8] 95| 223]| 68,1/ 10444 496| 0,437310195| 0,077396963
it91 |PUGLIA 257| 13,6| 27,3| 38,1| 57,9] 12,1] 12,3] 24,9] 62,8] 11275 3,01| 0,265246143| 0,068821945
ita2 |BASILICATA 285| 158| 268,1] 51,7] 562] 108] 138 32| 54,2] 11017/ 1,77 0| 0,065659882
it93 |CALABRIA 298| 194 352| 59,7| 735/ 165 152 18,1] 66,7] 9384] 0,51| 0,323248868| 0,134406012
ita |SICILIA 23.4| 208/ 318| 54,7/ 695 169 125 189/ 68,6| 10424 7,803333333| 0,822030738| 0,113254951
itb |SARDEGNA 305 165| 31,8 41.3| 59,8 157] 12| 24,1 639] 11499] 3593333333| 1,824531824 0
lu |LUXEMBOURG | 37| 24| 44| 96|/ 76/ 09 26| 229/ 74433416 74,74| 3,069282946| 0,278585271
nl11 |GRONINGEN 442| 81| 12,9 176] 202| 44| 44| 248 708| 25125 50,65666667| 0,066296363| 0,143343487
nl12 |FRIESLAND 472| 63| 10| 128 147| 36| 58| 268 67,6/ 16367 50,99 0| 0,235294118
nl13 |DRENTHE 478| 54| 86 7| 81 33| 64| 257 67,9] 16402] 50,79333333| 0,111524164| 0,183686858
ni21 |OVERIJSSEL | 472 5/ 79| 108| 124 29| 4,4 292| 664 17553 84,78333333 0| 0,108159393
ni22 |GELDERLAND | 483| 45| 71| 89| 102| 27| 45| 26,8 68,7| 17843 9457666667 0| 0,043703033
ni23 |FLEVOLAND 521 5 8| 10,3| 118 4| 54| 195 75,1| 14044| 4507333333 0| 1,418621701
[ni31 |UTRECHT 54,4 4| 64| 82| 94| 18| 12| 17.1] 81,7| 22515| 8293666667 0| 0,141042406
ni32 [NOORD-HOLLA| 529| 51| 82| 11,5] 132] 32| 31| 184| 785| 22624| 72,33666667| 10,07170637| 0,10046994
ni33 |ZUID-HOLLAND| 47,8/ 52| 82| 108 12.4] 27| 33| 17,7] 79| 20745] 94,74666667| 0,131117045| 0,085511116
ni34 |ZEELAND 464] 45 71| 74| 85 4| 57| 27| 67,3] 19213 43,79 0| 0,141535112
ni41 |[NOORD-BRABA| 50| 44| 71| 88| 102] 25/ 42| 29/ 668] 20096 248,05 0,089940622 0,186430318
ni42 |[LIMBURG (NL) | 476| 52| 83| 89| 103/ 28| 36| 286/ 679| 18353 87,61 0,229337567| 0,135838405
at11 |BURGENLAND 45| 28 48| 42| 61| 08| 97 326/ 57.7| 14180 24,41 0/ 0,20014556
at12 |NIEDEROESTE | 48,7| 28| 48| 35 54/ 13| 11,9 299 582| 19114 68,9 0/ 0,21623398
at13 |WIEN 504/ 57| 58| 79 72 28 08| 234 758] 33041 89,66 5,253673239) 0,02637197




Var |Nuts2 2taf 2pam 2paf 2pjm 2pjf 2pid 2eag 2ein Zese 3pib 4npa Ttap 7kau
at21 |KAERNTEN 44] 43 84| 7] 13 1] 87| 276 63717815 52,36 0,355745286/ 0,412664532
at22 |STEIERMARK | 451| 39| 69| 53 97| 18!/ 104 317 57.9] 17935 102,1/ 0,410664017| 0,255837059
at31 |OBEROESTERR| 512| 26| 42| 38| 62 07 96| 37.4| 53] 20277] 105,83 0,354097413| 0,184997832
at32 |SALZBURG 535| 28| 46| 46/ 82 01| 58| 279 66,3] 24060 55,23] 2,04956727| 0,275373721
at33 [TIROL 492| 38| 68| 57| 105 02/ 51| 266 68,3] 21389] 81,72/ 0,666767692| 0,275799364
at34 |VORARLBERG 49| 28| 57 44| 77| 06| 34| 44| 5286/ 22308/ 161,86 0| 0,183246073
pt11 |NORTE | 484 63 79| 12,1] 158/ 38| 108] 405 486/ 7654| 1,6/ 0,518862581| 0,047581285
ptiz |CENTRO(P) | 554/ 38| 45| 16,1| 165 15| 281| 30| 418/ 7471 1.2 0| 0,083557321
pt13 |LISBOAE VALE| 50,4| 7.7| 10,3 17,7| 265 4,3] 36| 253/ 71,1 10862 21| 1,815435735| 0,074913155
pt1i4 |ALENTEJO 409| 98| 16,1] 225 244 53] 147 231] 62,1] 7331 1,9/ 0| 0,083969466
pt15 |ALGARVE | 429 85| 10| 136] 285 43 131] 17/ 70| 8682 0,6 10,57920649) 0,243266725
pt2 |ACORES | 3a6] 42 128] 11| 31,4] 62| 165 234 60,1 6142 2|  4,18426501 0
pt3  |MADEIRA | 64| 45/ 66 64| 232 32| 123 293 584 6685 0| 6,069568597 0
fi11 |UUSIMAA 60.3] 13,3| 12,1| 24,6 246 55 15| 22,7| 758 25728 3,94/ 53052 0,137192824
fi12 |ETELAE-SUOMI| 528] 15| 17.4| 31,6| 316| 59| 71| 323 605 18113 130,9566667 0,325| 0,097995546
fi13 |ITAE-SUOMI 52,2| 203| 18,2] 38.4| 384| 73| 133| 242| 625/ 14691 40,61 0,797 0,043977869
fil4 |VAELI-SUOMI | 508! 147| 169 36/ 36| 54| 168 285 54,7 16481 7508666667 0,7223| 0,031161473
fi15 |POHJOIS-SUO | 54,3| 19,7 18| 384| 384| 24| 103 236/ 66,1/ 16396, 137,2733333 0,0197| 0,035835872
i |AHVENANMAA/ | 499| 47/ 44| 20/ 20| 07/ 17] 25/ 581] 23519 40 4,2699 0
se01 |[STOCKHOLM | 584 87| 67| 17,1 137 15| 03| 175 822| 27462| 256,31 8,176266079| 0,130374319
se02 |OESTRAMELLA| 591] 114] 97| 26| 239| 16/ 34| 283 683] 20612| 1384833333 0301778896 0,209179935
se03 |SMAALANDME | 554/ 89| 92| 192 22| 13| 56/ 35 594|21913 82,41| 1,226277372| 0,179964762
se04 |SYDSVERIGE | 54,6| 11,3] 98| 209 227 18 4| 247 713] 20725 146,85 1,603558719| 0,177935943
se05 |VAESTSVERIGE| 58,0 108/ 99| 21,2| 241 19| 37| 27,7| 686| 21820/ 154,3533333| 1,84248318| 0,156612201
se06 |NORRAMELLA | 558| 121 96| 256/ 228| 15| 3,7| 30,4 653] 21641| 134,8533333| 0,443710145| 0,067246377
se07 |MELLERSTAN | 609| 146| 96/ 35 252| 18| 48| 256/ 695| 22146| 1829333333| 2,39045443| 0,038080731
se08 |OEVRE NORRL | 59.2| 14,9] 91| 34,7| 2368 17| 43| 223 73.4] 21618 119,16 3,508641975| 0,009496676
uk11 |CLEVELAND,D | 50,6/ 12,1] 66| 21,3| 118/ 51| 09| 328/ 665 12418 27,71 031780024 0,041973617
uk12 [CUMBRIA 516/ 84| 53/ 18| 92| 26| 54| 329/ 61,7] 15741 32,8/ 1,046511628| 0,199918401
uk13 |[NORTHUMBER | 475/ 13| 73| 226 13,1] 48/ 16| 295 689] 13378 30,9 1,859027778| 0,007638889
uk21 |HUMBERSIDE | 512| 106/ 68| 216| 132| 37 2| 32,9 651] 14195 26,3| 0,283368942| 0,080962555
uk22 [NORTH YORKS | 542| 598/ 46| 109 8| 1,7| 65| 26,1 67,4| 15615 38,2 0| 0,026084569
uk23 |SOUTH YORKS | 497] 11,9] 69| 215/ 134] 42| 04| 31,1] 684] 11557| 19,5 0/ 0,081250958
uk24 |WESTYORKSH| 53,7 94| 56 182/ 108| 29| 05 32,1| 67.4| 14373 27,7| 0,385291463| 0,054159342
uk31 |DERBYSHIRE, | 51,7| 92| 58| 175/ 11,1] 32| 15/ 355 63| 13940 41,2| 0,392404756| 0,031699708
uk32 |LEICS.,NORTH | 58,1 61| 43| 119] 78| 27| 12| 357 63,1] 15798 36,6 sd 0,083058668
uk33 |LINCOLNSHIRE | 545| 73/ 55/ 143 97 2| 62| 272| 65| 13925 143 sd 0
uk4 |EASTANGLIA | 535| 66/ 49| 118 8 2| 39| 278/ 683| 15458 135,1] 0,11589404| 0,011352886
uk51 |BEDFORDSHIR | 59,2| 57| 41| 104 68/ 18/ 1,1 253 736] 15879/ 61,9 1,161203066! 0,083725124
uk52 |BERKS,BUCKS.| 598| 47| 33| 87| 55| 14| 12| 254| 73.4] 19214 107 0| 0,123487159
uk53 |SURREY, EAST-| 542| 57 4] 104| 65 19| 12| 21| 77.8] 16233 48,1| 8,423327863| 0,045230757
uk54 |ESSEX 528/ 73| 54| 138/ 89| 25/ 19| 266/ 718| 13538 48| 2,069644785| 0,061002732
uk55 |GREATERLON | 546/ 118 84| 203| 135 49/ 03] 17| 827] 24127 38,3| 7,420605957| 0,008873241
uk56 |HAMPSHIRE, IS| 546! 63| 42| 11,7] 68| 44 14| 262| 724| 16085 13,7| 0,273025747| 0,072576464
uk57 |KENT 559/ 82| 54| 158 94| 28 2| 242 73,8 14256 28,5| 0,011621901] 0,107179752
uk61 |AVON, GLOUCS| 576 67| 47| 123| 79/ 21| 23| 251| 72,6/ 14845 62,4| 0,60327343] 0,097636904
uk62 |CORNWALL, D | 488| 91| 65/ 184| 122 27| 58| 23 71,2 11019 10,7 0,320692123| 0,024068171
uk63 |DORSET, SOME| 50,1 68| 4,7] 124] 75/ 21 45| 241 71,4] 13634 20,7| 0,095213364| 0,04587553
uk71 |HEREFORD-W | 582| 57| 46| 11,4 75| 17/ 32| 301 667] 15534 416 0| 0,17746526
uk72 |SHROPSHIRE, | 54,2| 61| 4,4/ 11,7| 75/ 18] 37| 356/ 60,7 13688 18,8 0| 0,063789359
uk73 |WESTMIDLAN | 485 114/ 78| 196 14| 48| 03| 373 62,4] 14511 44 6| 1818423552 0,025071225
uk81 |CHESHIRE 514| 68| 44/ 134] 79| 18] 1.7 292] 69,1] 17603] 1111 0/ 0123861194
uk82 |GREATERMAN| 519] 97| 56| 18| 108/ 28| 04| 31/ 686] 14179 42,4| 5559520577 0,060121795
uk83 |LANCASHIRE | 525| 73| 44| 142 8| 16| 21| 325 653 13644 87.9]| 0055438596 0,10245614
uk84 IMERSEYSIDE | 47,2| 145| 83| 272| 17.1] 56/ 04| 245 751| 11348 10| 0,307520268  0,043332401
uk91 |CLWYD, DYFED| 451 87| 62| 16| 11,1 25 7| 27.3] 65,7 12025 9,9 0| 0,0035345086
uk92 |GWENT, MID-S-| 493| 10,1 57| 18,1] 11,1] 31| 07| 33,7| 856/ 12364 31,6| 0559107223 0,067294751
ukal |BORD.-CENTR.-| 542 88| 57| 168 96/ 24| 22| 261| 71,7| 15080 34,2 1600148802| 0,079183717
uka? |DUMFR.-GALLO| 488] 11| 63| 196| 10,7 34| 18| 283| 699/ 12949 236| 2,30576544| 0,066113666
uka3 |HIGHLANDS, IS| 529/ 92| 69/ 139 97 28 56| 258 686| 11966 4,7| 2929799427 0
ukad |GRAMPIAN 579 57| 48| 108] 78] 13| 61| 306 632] 19998 63,9 4076937583 0
ukb |NORTHERN IRE| 47,8/ 137 86| 184| 11,7] 71| 48| 258! 69,3 12603 10| 2,005713244| 0066857108
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Var _|Nuts2 Tkas 7coc  7moc 3vaa 3vai 3vas Sagr Bpha
bel |REG.BRUXELLE| 0,683229814| 0,465140808] 47,.3] 0,00015881| 0,132150848| 0,867690342| 0,043478261] 0,279084485
be21 |ANTWERPEN | 0,749912801| 0,436488475| 1105 0,010158072| 0,337641487| 0,652200442| 0,308685037 1,989210397
be22 |LIMBURG (B) 0,437654831| 0,43467045 175 0,017145114] 0378901569 0,603953317| 0,350949628] 4,644266735
be23 |OOST-VLAAND | 0516431025 0,415741974) 142,3| 0,017326672| 0316146128| 0,6665272| 0,517773307| 2247285101
be24 |VLAAMS BRAB | 0,830959164| 0,485388311| 124.6| 0,010253487| 0,243677816| 0,746068697| 0,418328585 1,86249
[be25 |WEST-VLAAND 0,5488194| 0,416815105| 124,9| 0,030199157] 0,283805191] 0,685995653| 0,684747926| 0,111239758
[be31 |BRABANT WAL | 0,577451879| 0,448245355| 187,2| 0,010740974| 0,250367907| 0,738891118| 0,609532539 0,63078
be32 |HAINAUT 0681458003 0,386052304| 171,8) 0,012202689| 0,258838984| 0,728958328| 0586106708 1,827054795
be33 |LIEGE 0,657690316) 0,405445398| 1458 0,013620295  0,298647212| 0,687732492| 0,409114448! 2435651573
be34 |LUXEMBOURG | 0,346846847| 0,4185661] 4162] 0,045038775| 0,171430702| 0,783530523| 0,31981982] 0,665561542
be35 |NAMUR 0,280960175| 0,401652513] 2325 0,025501023| 0,210406509| 0,764092468| 0444626296 0,959146202
dk |DANMARK 0,19561888| 0,330222815] 111,3] 0,039267732| 0,264239671/ 0,696492597| 0,623752727| 6,543515521
de11 |STUTTGART 0,365589545| 0,542504428] 745  0,0138636 0,38134 0,60479 0,460030309 6,0149
de12 |KARLSRUHE 0,387339211! 0,523528522| 86,9  0,0138636 0,38134 060479 0,280359879 6,0149
de13 |FREIBURG 0,283210431| 0,52323806| 1039  0,0138636 0,38134 0,60479 0,367639201 6,0149
de14 |TUEBINGEN 0,113254003| 0,533994748| 132  0,0138636 0,38134 0,60479 0,500448531 6,0149
de21 |OBERBAYERN | 0,31034286| 0,541783539| 1255 0,015558 0,328603 0,655838 0,471390268 5,9836
de22 |[NIEDERBAYER | 0,230486151| 0,543766578| 190,8 0,015558 0,328603 0,655838 0,541061398 5,9836
de23 |OBERPFALZ 0,281733746| 0,537829576| 1656 0,015558 0,328603 0,655838 0,430650155 5,9836
de24 |OBERFRANKEN| 0,336053105/ 0,538998098| 152,6 0,015558 0,328603 0,655838 0,451251556 5,0836
de25 |MITTELFRANKE| 0,491373361| 0519496173 932 0,015558 0,328603 0,655838 0,486818496 5,9836
de26 |UNTERFRANKE| 0,349273324| 0,533843212| 1158 0,015558 0,328603 osssaaa 0,423699015 50836
de27 |SCHWABEN 0,240144086| 0,528685888| 1375 0,015558 0,328603 0,552131279 5,9836
de3 |BERLIN 0,663667042| 0,349906327| 412 0,00243752] 0,275746042 0721816438 0,024746907| 2,964115867
de4 |BRANDENBUR | 0,259872439| 0,488228103] 3025=——D00F 035 OFF 0,457830099] 10,45431242
de5 |BREMEN 1,188118812| 0,428193055 53] 0,00260567] 0,30299679] 0,69439754] 0,232673267| 6545026486
de6 |HAMBURG 1,072847682| 0,418866596| 26,9| 0,003324084| 0,193646208| 0,803029709| 0,186754967| 0,787868122
de71 |DARMSTADT 0,643384822| 0,552904932| 775 0,00756 0,26539 0,72704 0,319006044 38
de72 |GIESSEN 0,3698197361 0,533091741| 1416 0,00756 0,26539 0,72704 0,373908196 39
de73 |KASSEL 0,335384244| 0,5266497456| 150,2 0,00756 0,26539 0,72704 0,407407407 39
de8 |MECKLENBUR | 0,100324454| 0,446033739] 273 5————BB& 85 —————nag5 0,573642418] 1,242561555
de91 |BRAUNSCHWEI| 0,324811659| 0,516213633] 110,7 0,03528 0,316641 0,648071 0,486599975 7,38
de92 |HANNOVER 0,245439469| 0,511977454| 103,5 0,03528 0,316641 0648071 0,564621338 7.38
de93 |LUENEBURG 0,236034618| 0,553727376] 1829 0,03528 0,316641 0648071 0,547338054 7.38
de94 |WESER-EMS 0,326225015| 0,512908778] 1474 0,03528 0,316641 0,648071 0,651580988 7,38
deal |DUESSELDORF| 1,168683812| 0,490149694| 564 0,008038 0,3458 0,64216 0,44667171 9,4378
dea2 |KOELN 0,773930754| 0,50626217| 78,4 0,008038 0,3498 0,64216 0,412084182 9,4378
dea3 |MUENSTER 0,512894813| 0,489245209] 1022 0,008038 0,3498 0,64216 0,601419878 9,4378
dead |DETMOLD 0,29150046| 0,538747613| 1145 0,008038 0,3498 0,64216 0,542037435 9,4378
dea5 |ARNSBERG 0,547568446| 0,486487903] 64,9 0,008038 0,3498 0,64216 0,324165521 9,4378
deb1 |KOBLENZ 0,31879402| 0,546710927| 114,7 0,019226 0,349285 0,63149 0,322500927 2,1713
deb2 |TRIER 0,302660979| 0,531660693| 1608 0,019226 0,349285 0,63149 0,381474711 2,1713
deb3 |[RHEINHESSEN-| 0,610541728| 0,538812785 90 0,019226 0,349285 0,63149 0,398243045 2,1713
dec |SAARLAND 0,879377432] 0,53986711) 60,9| 0,003789287| 0,36062907| 0,635581643| 0,284435798| 10,89608712
ded |SACHSEN 0,234667826] 0,466202501 ———@0r————@oa38—————0a6F 049307404 1323744462
dee1 |DESSAU 0,038018683] 045407279 2172—=——— 02— L3k D&  0,121714 2,477
dee2 |HALLE 0,163551402| 0,435209424| 1609=——-200%———B38——B.6& 0,629906542 2,477
dee3 |MAGDEBURG | 0,158084914| 0,452495847| 2181 1,500225836 2477
def |SCHLESWIG-H | 0,284787998| 0522776813 08,6 oozmamsi 0,274681344| 0,69768504| 0,668806815  10,08903831
deg |THUERINGEN | 0,154559505| 0,470854691 1533W 0,496197836, 0,80224103
gr11 |ANATOLIKI MAK 0,016951547| 0,164197751| 2386 0,248739881] 0,303650527| 0,447609592 0,295663229 0,009458218
gr12 |KENTRIKIMAK | 0,025070511| 0,200406458| 198| 0,177513629 0,278976522| 0543509840 0,393920401 0,034831207
gr13 |DYTIKI MAKED 0| 0,155783891] 208,6] 0,134030018] 0,474961425] 0,391008557 0,244524388  73,225058
gri4 |THESSALIA 0| 0,148387967| 234,5| 0,345205942| 0,224004051) 0,430790007 0,356130227 0,218535006
gr21 |IPEIROS 0! 0,117230098| 1755/ 0,168964958| 0,220396496| 0,601638546 0,132239487 1,294983642
gr22 [IONIA NISIA 0| 0,176500252| 227,3| 0,169405279| 0,134421711| 0,69617301 0,348504551 0,040342915
gr23 |DYTIKI ELLADA | 0,008810573| 0,114848236| 260,4| 0,272013114| 0,213960969| 0,514025918 0,327048458 9,106097894
gr24 |STEREA ELLAD| 0,019293845| 0,099562528| 2864| 0,218962918| 0,418502623| 0,362134459 0,265290372 3,158244079|
gr25 |PELOPONNISO | 0,064557779| 0,088243525| 230,5| 0,304452467 0,232450862| 0,463096671 0,279406068 7,802619827
gr3 |ATTIKI 0,178571429| 0,365881944| 1336/ 0,021958976 0,249207462| 0,728833562 0,258140756 0,778528354
r41 |VOREIO AIGAIO 0| 0,162601626| 129,1| 0,199972569| 0,173364422| 0626663009 0,290145985 2 140921409
r42 |NOTIO AIGAIO 0| 0,168476226] 222,3] 0,097698541] 0,154683955] 0,747617504 0,16609913 3 448146762
r43 |KRITI 0| 0,186279778| 2466/ 0,312139101) 0,127100874] 0,560760025 0,386516315 2634425936
es11 |GALICIA 0,078026936| 0,362882513] 211,6/ 0,085173056, 0,300833282| 0,613993662| 0,308545646 7,832244808
es12 |ASTURIAS 0,110753502| 0,337988827| 138,4| 0,02181953] 0,371441813] 0,606738657| 0,296005301| 15,08472998
es13 |[CANTABRIA 0,204848713| 0,334219521| 94,9| 0,037057884| 0,310661631/ 0,652280485/ 0,208064274| 148879605
es21 |PAIS VASCO 0,48137931| 0,345409812] 119.4| 0019339167 0,41292322] 0,567737613 0319&52059‘ 1,23546722
es22 |NAVARRA 0,204022712|  0,3878327| 184,6| 0,042093133] 0,41253317] 0,545373691] 0,590895968] 1045627376
es23 |RIOJA 0,238379023| 0,333716916] 230| 0,074194538| 0,361276465] 0,564528997 0,614223282] 0,490985807
es24 |ARAGON | 0,066291852| 0,338610006] 201,3| 0,048459727| 0,327733175| 0,623807098 0,521041369] 10,52653856




Var |Nuts2 Tkas 7coc  7moc 3vaa 3vai 3vas Sagr 6pha
es3 |MADRID | 0,585450922| 0,464638404| 79,7| 0,002281675| 0,247546751| 0,750171574] 0,479073244 0,066633416
es41 |CASTILLA-LEO | 0,075842995 0,333863908] 243,3| 0,07292561| 0,331865843| 0,585208548| 0,583374109| 10,1965778
esd2 |CASTILLA-LAM| 0,096055538| 0,314089672| 218,2| 0,103339163| 0,314163073| 0,582497764| 0,599823288| 6,295398084
es43 |[EXTREMADURA| 0,057208788 0,301704069| 160,4| 0,096769395| 0,258944289 =FEEISEIE 0,542305658| 13,85324518
es51 [CATALUNA 0,28641187| 0,409276719 151| 0,0133389803| 0,35722747| 0,629432727| 0,376279463| 4,611162392
es52 [COMUNIDADV | 0,309987532| 0,397605158| 144,8| 0,030197221 0,32235954| 0,647443239! 0,381099788| 2,817265377
es53 |BALEARES 0,121408337| 0,604727872| 2095/ 0,014318108] 0,151369924| 0,834311968| 0,487252125| 4,355415063
es61 |ANDALUCIA 0,144919241| 0,309868264| 117,4| 0,082335082| 0,242273651| 0,675391267| 0,550887716| 2,032983255
es62 |MURCIA 0,1572855| 0,367252544| 114,1| 0,06673343| 0,27298165 0,66028492| 0,548555271| 0,577243293
es63 |CEUTA Y MELIL 0| 0,430513595| 45,6/ 0,006100109| 0,096933233| 0,896966658——F 1,457703927
es7 |CANARIAS 0,233957219| 0,42536786| 121,3| 0,02591439] 0,160619976  0,813465634| 0,16644385| 3200539742
fr1 ILE DE FRANCE| 0,489761805| 0,375606912| 72,6/ 0,002702108| 0,249677261 0,7475‘20331[ 0,492687004| 0,316805888
fr21 |CHAMPAGNE-A| 0,196345257| 0,443992606! 173,8| 0,105450707| 0,318869414 0,575679879 0,614230171| 11,66055453
fr22 |PICARDIE 0,191105646| 0,399202242 200/ 0,056171277| 0,341989136| 0,601839587| 0,700122963| 0,176962053
fr23 |HAUTE-NORMA| 0,235833183| 0,413979402| 149,1| 0,029652882| 0,355461774| 0,614885344  0,680882114| 30,73268051
fr2d |CENTRE 0,142401862| 0467899712 214,1 0,05441702| 0,330590875| 0,614992105| 0,620573654| 29,98795725
fr25 |BASSE-NORMA | 0,032694476| 0,448141593| 153,6/ 0,059510885| 0,309825912| 0,630663203| 0,791770011| 11,81090265
fr26 |BOURGOGNE 0,172902494| 0,469947038| 207,5| 0,060212582| 0,298254323| 0,641533096| 0,591458806| 0,579812785
fr3 NORD-PAS-DE- | 0,440928438| 0,35949234| 88,4/ 0,017588157| 0,315982448| 0,666429395 0,712794153| 10,20954741
frd1 |LORRAINE 0,194347036| 0,407008438 141| 0,025654292| 0,334808532| 0,639537176| 0,498288901| 18,82738482
frd2 |ALSACE 0,336053769| 0,432358859| 117,8| 0,03020464| 0,365222076| 0,604573284| 0,406385022! 11,85684696
fr43 |FRANCHE-COM| 0,098111356| 0,442737807| 167,1| 0,038226094| 0,395793114| 0,565980792| 0,462533726| 1,23452798
fr51 |PAYS DE LA LO| 0,13455129| 0,44864159| 170,7| 0,059892434| 0,31261167| 0,627495896| 0,720003703| 1,221135777
fr'52 |BRETAGNE 0| 0,458744599| 136,6| 0,072904682| 0,260274219| 0,666821098| 0,667575526| 0,248480804
fr53 |POITOU-CHARE! 0,089031065/ 0,500648508 189| 0,073065024| 0,277418546| 064951643 0,697332922| 0,119943178
fr61 |AQUITAINE 0,117368648| 0,482696065| 181,1| 0,082675511| 0,246904042| 0,670420448| 0,390734809| 9537922132
fr62 |MIDI-PYRENEE | 0,084654692| 0,493545024| 1936/ 0,041458514| 0,267598527| 0,690942959| 0,572362217| 10,42807313
fré3 |LIMOUSIN 0,076210576| 0,490748757| 154,4| 0,033962905| 0,281449395| 0,684587699| 0,52315629| 3,378494923
fr71 |IRHONE-ALPES | 0,238397047| 0,448358831| 1356 0,021574906| 0,342670459| 0,635754634| 0,386750284| 21,03571429
fr72 |AUVERGNE 0,110053881| 0,481222442| 171,1| 0,041865364| 0,303917471| 0,654217164| 0,603767817| 1,448380721
fr81 |LANGUEDOC-R| 0,168581823| 0,448275862| 237,2| 0,053198337| 0,202770474| 0,744031189| 0,390980152| 1,451021878
fr82 |PROVENCE-AL | 0,226386618| 0,437898017| 155,1| 0,024661535| 0,209878777| 0,765459687 0,283612124| 3,916015537|
fr83 |CORSE 0| 0,491336157 258| 0,02247191| 0,222863622| 0,754664468| 0,355282781, 4,046207162
ie IRELAND 0,011382228| 0,292454918| 121,2| 0,085892173| 0,366981703| 0,547126124| 0,644547201| 4649574068
it11 |PIEMONTE 0,2948935| 0,596656485| 139,3| 0,028275406| 0,363177609| 0,608546986| 0,515807709| 2,437921145
it12 |VALLE D'AOSTA| 0,285101165| 0,741364785| 193,8| 0,026331188| 0,253315779| 0,720353033| 0,321888412| 25,72030329
it13 |LIGURIA 0,680291621| 0,502864034| 71,6/ 0,025292648| 0,23805804| 0,736649312| 0,215393134| 9619535725
it2 LOMBARDIA 0,227587074| 0,5718995204| 106,2| 0,017590637| 0,383004096| 0,599405267| 0,501152605, 4,037020023
it31 |TRENTINO-ALT 0,1520047| 0,517958826| 154,8| 0,046083282| 0,257037494| 0,696879224| 0,307607578| B,886333771
it32 |VENETO 0,243955565| 0,555593152 182| 0,035592578| 0,355421429| 0,608985993| 0,557285994| 6877128871
it33 [FRIULI-VENEZI | 0,258763544| 0,59466734| 181,55 0,027815736| 0,281641214| 0,69054305| 0,402549395| 6,119101691
it4 EMILIA-ROMAG | 0,284771505| 0,604917824| 215,4| 0,041484767| 0,331557779| 0,626957454| 0,627536952| 3,331634603
it51 |TOSCANA 0,18006263| 0,581289737| 127,1| 0,024757806| 0,306709895, 0,668532299| 0,461899791| 4,765837875
it52 |UMBRIA 0,075685904| 0,602978569 165| 0,047074946| 0,299783328| 0,653141725! 0,533230842| 3246155709
it53 |MARCHE 0,206334468| 0,573725055| 165,7| 0,040230573| 0,318249362| 0,641520065| 064417621 0569567627
it6 LAZIO 0,277858513| 0,579381404| 100,4| 0,018450661| 0,185724215| 0,795825124| 0,590536534| 4,614290383
it71 |ABRUZZO 0,295534556| 0,505273099| 122,1| 0,048859227| 0,300778085| 0,650362689| 0,564294979 1,4788289
it72 |MOLISE 0,117169896| 0,425467713| 78,4 | 0,058068316| 0,264252061| 0677679623 0,654574132| 1,406155703
it8 CAMPANIA 0,328061787| 0,4289327549| 48,5| 0,039781826 0,203673537| 0,756544637| 0,637734461| 0,603383948
it81 |PUGLIA 0,14523465| 0,407543473 90| 0,074548697| 0,220577096| 0,704874208| 0,83662394| 3449179525
it92 |BASILICATA 0,040032026| 0,407091267| 78,7| 0,074613679| 0,272760057! 0,652626264| 0676040833 0,98325673
it93 |CALABRIA 0,185013263| 0,401291069| 63,1| 0,074230193| 0,16752285| 0,758246957| 0,537135279| 3986414876
ita SICILIA 0,224435023] 0,46970381 56| 0,061948323| 0,199630339| 0,738421338| 0,775448287| 4,160009422
itb SARDEGNA 0| 0,460046968 109| 0,050608125| 0,239886889| 0,709504987| 0,69667912| 6,314204853
Iu LUXEMBOURG | 0,447819315| 0,56128876 166| 0,021977372| 0,348635658 0,62938697| 0,492990654 2664728682
ni11 |GRONINGEN 0,269632626| 0,345816162| 60,9| 0,025895141! 0,469088137| 0,505016722| 0,556454331 0
ni12 |FRIESLAND 0,250827382| 0,349673203| 119,5| 0,065301818| 0,30789754| 0,626800641| 0,39209197 0
nl13 |DRENTHE 0,313432836| 0,393614695| 140,3| 0,049870447| 0,326719846 0,623409706| 0,598134328 0,1115
ni21 |OVERIJSSEL 0,333333333| 0,367172676| 122,6| 0,038844853| 0,316150465| 0,645004682| 0,617251462| 3,90227704
ni22 |GELDERLAND 0,159440016| 0,37893727 101| 0,034317131| 0,261530177| 0,704152692| 0,495236243| 2,900389064
ni23 |FLEVOLAND 1,604477612| 0,337243402| 1159| 0,126431089| 0,159466309| 0,714102601! 0,385986733 8,2771261
ni31 |UTRECHT 1,052998605| 0,380160658| 64,7 0,013742455| 0,178623684| 0,807633861| 0,493026499 2564916869
ni32 |NOORD-HOLLA | 0,610987928| 0,354075515| 67,7| 0,019019896| 0,199996779| 0,780983325| 0,338014289| 3,294441744
ni33 [ZUID-HOLLAND| 0,82704585| 0,352245792| 49,6, 0,037246495  0,218986863| 0,743766642| 0,430644225| 1,472591437
ni34 |ZEELAND 0,177353342! 0,383777899| 125,5| 0,046313282| 0,342409321| 0,611277397| 0,425306958| 10,92270005
ni41 |[NOORD-BRABA| 0,840220386| 0,407352428| 113,9| 0,034916895| 0,321762297| 0,643320808| 0,534828808, 4,101903598
ni42 |LIMBURG (NL) | 0,697148031| 0,383699391| 94,5| 0,03838123| 0,318473543| 0,643145228| 0,493435944 | 8,019758313
at11 |BURGENLAND 0,13867877| 0,498544396| 262 S5==""te——— G35 ——— G5 0,503530005| 0,058224163
at12 |NIEDEROESTE | 0,171586523| 0,510023004 212,1@ 0,498956921| 7,739730529
at13 |WIEN 1,012048193| 0,368579681) 345=——D000%F —— D28 DJB& 0,212048193] 2598894889




Var | Nuts2 Tkas 7coc  7moc 3vaa 3val 3vas Sagr _6pha
at21 |KAERNTEN 0,243365153| 0,482034863| 156 9=——1 17 00— Lg% C&F 0,346480646| 5,046602633
at22 |STEIERMARK | 0,188552599| 0,488491472] 161.6@3'”5 0,310837198| 5,878456698
at31_|OBEROESTERR| 0,213707321] 0,477670184] 1717 =———_Bfk———@&8F—O#F 0481342349 11,05578841
at32 |SALZBURG 0,195667365, 0,440597954| 1804 = —H85——— 3¢ 089 0417051013 7,771439811
at33_|TIROL 0,143896268 0,436429762 1611@ 0,335388994 | 9,446885892
at34 |VORARLBERG | 0,242214533| 0,436300175| 99,1 = EE————O8F 0,454825067 B,682373473
pti1 |NORTE 0,078947368 0,25 169,7| 006903992 0,537507103| 0,339755639| 2,333182282
pti2 ICENTRO(P) | 0,060414026 0,25/ 2808 0,272919307| 0,763117915
pt13 |LISBOA E VALE | 0,207879296 0,4 2021@ 0,409052808| 3,204651865
pt14 |ALENTEJO 0,016338656 R e — - ———— -3 0,681024879| 19,68320611
pt15 |ALGARVE 0,168336673 02| 411 5%27&557114 0,002896032
pt2 |ACORES 0 0,2| 120 3% 0,515021459| 1,631469979
pt3  |MADEIRA 0 0,2 E55  0,102564103] 1,628449281
fi11 |UUSIMAA 0,174915906| 0,355042967] 58,4 0,010736627, 0,25109456 0.738168812 ————038F _9,822704659
fi12 |ETELAE-SUOMI| 0,030217705| 0,394209354/ 88| 0,058595468| 0,417942512| 0,52346202 == 14,2655902
fi13 |ITAE-SUOMI 0,003639604| 0,370265286| 62,3| 0,130659032| 0,301085229| 0,568255739| 0,03802893 6,483898425
fil4 |VAELI-SUOMI | 0,004710114] 0,40368272| 137,3| 0,11896633  0,372110897 0,508922714| 0,107112272| 6673796034
fit5 |POHJOIS-SUO | 0,001469853] 0,365525891| 114,9] 0,077698735/ 0,408705962) 0,513595303 0,016506453 22,44974019
fi2  |AHVENANMAA/ 0] 0,515873016] 39,7| 0,084556126| 0,172230374/  0,7432135 3,015873016|
se01 |[STOCKHOLM | 0,346687211] 0,397322981| 31,4] 0,002307334] 0,192724427| 0,804968239| 0,157473035| 0,55568432
se02 |OESTRA MELLA| 0,081702748| 0,482512824 66| 0,03237199] 0,346860515| 0,620767494| 0,211542465  20,03264273
se03 [SMAALAND ME | 0,043714845] 051698968| 60,4/ 0,045454237 | 0,372823909| 0,581721854| 0,145145512| 18,32242638
se04 [SYDSVERIGE | 0,161082474| 0,474812179| 753 oozsszsszs] 0,313042161| 0,663430911/ 0,403994845| 7,798339265
se05 |VAESTSVERIGE| 0,092558559| 0,481087805| 52,7| 0,021294413 0,330639895/ 0,648065692! 0,231095666| 1586702098
se06 [NORRA MELLA | 0,009066608| 0557217391 118] 0,04330795/ 0,371508257 0,585183792| 0,042081568| 11,36115942
se07 |MELLERSTAN | 0,002109052| 0,565879665| 96,1/ 0,054161726| 0,321346249| 0,624492026| 0,015860071| 66,39756283
se08 |OEVRE NORRL | 0,000324019| 0,541690408] 81,6/ 0,041582045| 0,303653583| 0,654764372| 0,008139354| 54,8622982
uk11 |[CLEVELAND, D | 0,161929941| 0,315230427| 68,6 001873036 0,37723138 0,60403826  0,6412684 4,064
uk12 [CUMBRIA 0,143610785/ 0,401876785| 110,1 0,01873036 0,37723138 0,60403826  0,6412684 4,064
uk13 [NORTHUMBER | 0,019762846| 0,288194444| 50,1 0,01873036 0,37723138 0,60403826  0,6412684 4,064
uk21 [HUMBERSIDE | 0,205245154| 0,338468458| 74,2 0,021038543 0,330179393 0,648782065 0,654561961 1,147
uk22 |NORTH YORKS | 0,022866771| 0,406370126! 1259 0,021038543 0,330179393 0,648782065 0,654561961 1,147
uk23 |SOUTH YORKS | 0,679923028| 0,318105166| 46 0,021038543 0,330179393 0,648782065 0,654561961 1,147
uk24 |WEST YORKSH| 0,560471976| 0,331607202| 60,3 0,021038543 0,330179393 0,648782065 0,654561961 1,147
uk31 |DERBYSHIRE, | 0,131551472| 0,372848948| 854 0,027752567 0,362090518 0,610156914 0,654561961 13,847
uk32 |LEICS., NORTH | 0,256201708| 0,405405405| 82,1 0027752567 0,362090518 0,610156914 0654561961 13,847
uk33 |LINCOLNSHIRE 0| 0,420568425| 1357 0027752567 0,362090518 0,610156914 0,654561961 13,847
uk4 |EAST ANGLIA | 0,019093079| 0,427152318| 90,8| 0,048011426| 0,289668479| 0,662320094 0,705330151 1,737653737
uk51 |BEDFORDSHIR | 0,452173913| 0,469504734| 59,1 0,006507775 0,203706535 0,78978569 0,518699486 2,02
uk52 |BERKS.BUCKS.| 0,43712992| 0,478697235| 70,3 0,006507775 0,203706535 0,78978569 0518699486 2,02
uk53 |[SURREY, EAST-| 0,206959707| 0,454709202| 634 0,006507775 0,203706535 0,78978569 0,518699486 2,02
uk54 |ESSEX 0,26122449| 0,423841901| 56,4 0,006507775 0,203706535 0,78978569 0,518699486 2,02
uk55 |GREATER LON | 0,392902408| 0,340474862| 30,5 0,006507775 0,203706535 0,78978569 0,518699486 2,02
uk56 |HAMPSHIRE, IS| 0,302957442| 0,428546743| 47,7 0,006507775 0,203706535 0,78978569 0,518699486 2,02
uk57 |KENT 0,444444444| 0,400955579| 54,1 0,006507775 0,203706535 0,78978569 0,518699486 2,02
uk61 |AVON, GLOUCS| 0,277442702| 0,464129051| 84,7 0,035553193 0,277873887 0,68657292 0,700461216 3,456
uk62 [CORNWALL, D | 0,03605535| 0,401353022| 51,2 0,035553193 0,277873887 0,68657292 0,700461216 3,456
uk63 |DORSET, SOME| 0,086814087| 0,442309357| 854 0,035553193 0,277873887 0,68657292 0,700461216 3,456
uk71 |HEREFORD-W | 0,359200271| 0,486355265| 72,1 0,019518898 0,357784338 0622696764 0,676323676 3,295
uk72 |SHROPSHIRE, | 0,151539578| 0,403094463| 732 0019518898 0,357784338 0,622696764 0,676323676 3,295
uk73 |WEST MIDLAN | 0,734149055| 0,384425451| 349 0019518898 0,357784338 0,622696764 0,676323676 3,295
uk81 |CHESHIRE 0,519090519| 0,4207186| 82,8 0,009126989 0,323334312 0,667538699 0,572167756 2,867
ukB82 [GREATER MAN | 1,205287714| 0,37275513| 46,5 0,009126989 0,323334312 0,667538699 0,572167756 2,867
uk83 |LANCASHIRE | 0,475570033| 0,357894737| 72,2 0009126989 0,323334312 0,667538699 0,572167756 2,867
uk84 |MERSEYSIDE | 0,946564885| 0,299133352 42 0,009126989 0,323334312 0,667538699 0,572167756 2,867
uk91 |CLWYD, DYFED| 0,002334267| 0,369179111 98 0,017713818 0361291643 0,620994539  0,6857363 7.674
uk92 |GWENT, MID-S-| 0,330578512| 0,318360251 60 0,017713818 0361291643 0,620994539  0,6857363 7,674
ukal |BORD.-CENTR.-| 0,083412641| 0,340117978| 772 0029020782 0,323132891 0,647846228 0,706637219 6,249
uka? |DUMFR.-GALLO| 0,080908588| 0,284329829 72 0,029020782 0,323132991 0,647846228 0,706637219 6,249
uka3 |HIGHLANDS, IS 0| 0,331303725| 1177 0029020782 0,323132991 0,647846228 0,706637219 6,249
ukad4 |GRAMPIAN 0| 0,364887799| 1145 0,029020782 0,323132991 0,647846228 0,706637219 6,249
ukb |NORTHERN IRE| 0,081584217| 0,318118276| 87,3 0,043708798| 0,267972314| 0,688318888 0,748052684 4,033306996

148




Var Nuts2 Bhvi Bvip EH— — —Spwp - - S

bel |REG.BRUXELLE 2406345178/ 100| 00238536 —F—"TmF—— & 0,080160321
be21 |ANTWERPEN 2,64376013| 100 0,01212 0,200220696| 0,434465424] 0,237248651) 1,349843042| 0,061304561
be22 |LIMBURG (B) | 3,028515625/ 100 0,01212 0,403972656| 0,456726428] 0,285050948] 0,912469034| 0,072230104
[be23 [OOST-VLAAND | 2,714457831 100 001212 0,32852493] 0,53018198] 0,350643586| 1,589537223| 0,06213937
be24 |VLAAMS BRAB 2,767867| 100 001212 0,260808647| 0,175540432| 0,540432346| 2,564102564| 0,048038431
be25 |WEST-VLAAND | 2,738536585| 100 0,01212 0,442198076] 1,19727467| 0,275204845) 0,985960434| 0,064125401
be31 |BRABANT WAL 2,9486957| 100 0,00907 0,304040106| 0,167207313|  0,3538779) 1,099908303| 0,056030669
be32 |HAINAUT 2699159664 100 0,00907 0,196139477| 0,226027397| 0,391500623| 1,328578975| 0,073163138
be33 |LIEGE 2,599230769| 100 0,00907 0,15349708| 0,275130708| 0,381769754| 1,002071466| 0,071026331
be34 |LUXEMBOURG | 2,907228916| 100 0,00907 0,144633237| 0,714048902| 1,247409863| 0,677927928| 0,074595939
be35 [NAMUR | 2,943918918| 100 0,00907 0,324994262| 0,3718154638 0,628873078| 0,74740862| 0,078035345
dk  |DANMARK 1,999619193] 91] 0,018140691] 0,415939821| 0,899542944]  0,4551514| D0,554601569| 0,043420301
de11 |STUTTGART 2,398251093] 93| 0,026505472| 0,163168038| 0,163037816 0,38815 1,411574863 0,03877
de12 |KARLSRUHE 2,345696539| 92| 0,024492215| 0,084719322| 0,060220911 038815 1,483037057 0,03877
de13 |FREIBURG 2,437926973| 92| 0,012176355| 0,186201565| 0,154942507 0,38815 0,858600908 0,03877
de14 |TUEBINGEN 2,576691729| 92| 0,023310345| 0,137379632| 0,394922673 0,38815 0,745789443 0,03877
de21 |OBERBAYERN | 2257444381 91| 0,03405536] 0,08750916] 0,295833017 058939 1,330591047 0,03407
de22 |NIEDERBAYER | 2630232558 93| 0,002575488| 0,329619805) 0,709991158 058938 0,645554997 0,03407
de23 |OBERPFALZ 2,534624697| 92| 0,007723638] 0,139850325] 0,52732136 0,58939 0,636711509 0,03407
de24 |OBERFRANKEN| 2,415536105| 92| 0,007344695| 0,10906785| 0,303831869 058938  0,80977544 0,03407
de25 |MITTELFRANKE| 2,367047076] 94| 0,01780363 0,099680588| 0,301633219 0,58939 1,349861735 0,03407
de26 |UNTERFRANKE| 2524131274] 92| 0,011075949| 0,246806883| 0,191892925 058939 0,903220142 0,03407
de27 |SCHWABEN 2,439229672| 93| 0,006480492| 0,108719808 0,577636119 0,58939 1,008403003 0,03407
de3 |BERLIN 2,0078125| 92| 0,021282864| 0,012970169| 0,000979968| 0,091367632 3,565804274| 0,032569535
ded |BRANDENBUR | 2,493313668) 94| 0,007078238| 0,191465867| 0,316598967| 1,37950073| 1,186728186| 0,035038789
de5 |BREMEN 2,034730539| 96| 0,020948882| 0,024573278] 0,016921719] 0,20158917| 3,391089109] 0,047086521
de6 |HAMBURG 2,081318681| 94| 0,019742214| 0,09186906| 0,00428253| 0,155461692| 3509933775| 0,040478705
de71 [DARMSTADT | 2,309760705] 93! 0,021645634] 0,081817934| 0,052645928 0,5085 2,505207723 0,0363
de72 |GIESSEN 2557560976/ 92| 0,016233954| 0,070188823| 0,179763484 0,5085 0,990918231 0,0363
de73 |KASSEL 2,501587302| 94| 0,004800543| 0,137373096| 0,295288706 0,5085  0,77345494 0,0363
de8 [MECKLENBUR | 2,485345997| 94| 0,005925212| 0,310149042] 0,375934924| 1,137194956] 0,88925888 0,038761806
de91 |BRAUNSCHWEI| 2,260916442] 94| 0,031804846! 0,242131617] 0,123390558 0,558 1,156108188 0,03891
de92 |HANNOVER 2,294181034| 94| 0,01192175] 0,23217473] 0,279473931 0,558 1,313412935 0,03891
deg3 |LUENEBURG | 2536436597 96| 0,002633712] 0,370586002| 0,705986584 0,558 0,578121951 0,03891
de94 |WESER-EMS 2,63193658| 95| 0,003272269| 0,308347676| 1,209552496 0,558 0,86689752 0,03831
deal |DUESSELDORF| 2,223947811| 96| 0,010122116] 0,100849718| 0,08067599 0,3133 3,130689353 0,03634
dea2 |KOELN 2,340967923| 94| 0,023918381| 0,104738085| 0,074641217 0,3133 1,769581358 0,03634
dea3 |[MUENSTER 2,575025176| 96| 0,006785362| 0,109190458| 0,44544388 0,3133  1,1606898 0,03634
dead4 |DETMOLD 2,57746114| 95| 0,009174858] 0,118504372] 0,312493718 0,3133 0,956435011 0,03634
dea5 |ARNSBERG 2,372574627| 95| 0,009164186| 0,043354041| 0,097061676 0,3133 1,494275322 0,03634
deb1 |[KOBLENZ 2,531903945| 95| 0,003326255| 0,147144502| 0,139014972 0,627 1,143599036 0,03317
deb2 [TRIER 2,473891626| 91| 0,004913558| 0,302469136| 0,437873357 0,627 D0,639608775 0,03317
deb3 |RHEINHESSEN-| 2,368990385 93| 0,019130388/ 0,473820396] 0,059665145 0,627 1,809395315 0,03317
dec |SAARLAND 2,315384615| 95| 0,007863094| 0,034883721| 0,055370986| 0,511258767| 2,155642023] 0,035068291
ded [SACHSEN 2,162199151| 90| 0,011487461| 0,12370954| 0,168714669  0,692755964| 1,724156663] 0,035139795
dee1 |DESSAU 2355102041 93| 0,003941176] 0,180242634| 0,205892548  1,0286812 0,322370765 0,03798
dee2 |HALLE 2,152112676| 92| 0,010600977] 0,237783595| 0,130453752  1,0286812 2,203492813 0,03798
dee3 |MAGDEBURG | 2,503168317| 93| 0,00607449| 0,301004667| 0,289850487  1,0286812 2,936666452 0,03798
def |SCHLESWIG-H | 2,278367003] 93| 0,008103448| 0,269627221/ 0,517752244| 0,486570362| 0,837200432] 0,036945358
[deg |THUERINGEN | 2,380983917| 94| 0,008473697 0,161759447| 0,225374498| 0,817340168| 1,271715611| 0,036158461
gr11 |ANATOLIKI MAK| 2,354201681| 74| 0,005997648| 0961984651/ 0,308584687| 0,731750848| 0,289588925. 0030229
gri2 |[KENTRIKI MAK | 2,368181818] 70| 0,009284089| 0,644179745| 0,251834707| 0,294117647| 0,272119503 -

gri3 |[DYTIKI MAKED | 2,514166667| 70| 0,000660377| 0,451773285| 0,394431555/ 0,420947962| 0,134377315

gri4 [THESSALIA 2,487583893| 71| 0,001796256| 0,964386888| 0,410090382| 0,44381492

gr21 |IPEIROS 2,461744966| 68| 0,009170344] 0,387677208] 0,706652126 0

gr22 |[IONIA NISIA 1,724347826| 52| 0,001743462| 0532526475 0,212304589 o]

gr23 |DYTIKI ELLADA | 2,548432056] 68| 0,009057384| 0,707273722| 0,301886792| 0,382827454]

gr24 |STEREA ELLAD| 2,530152672| 65| 0,003278778| 0,744757882) 0,422386484| 0,419369437| 0,178789633

gr25 |PELOPONNISO | 2,181168831| 59| 0000889263 0,87511164] 0,373623102| 0,592438226| 0,256939961

gr3 |ATTIKI 2,159799624| 72| 0,009226372| 0,044966949| 0,042821524| 0,037979821] 0,344012605:

gr41 |VOREIO AIGAIO!  1,44140625| 53| 0,00630662| 0,410298103) 0,375609756/ 0| 03

grd2 |NOTIO AIGAIO | 1,757236842| 54| 0,002063645| 0,298390116] 0,284912018 0| 0:

grd3 |KRITI 2,242168675| 68| 0,010241458] 0,842020419| 0,327780763 0| 0 -
es11 |GALICIA 2,405472198| 70| 0,006621037] 0,161517575| 0,452594115/ 0,343068907 0,317196458| 0,076685991
es12 |ASTURIAS 2,324675325| 77| 0,007672282] 0,04273743| 0,305772812] 0,20726257| 0,210715638| 0,084729981
es13 [CANTABRIA 2,330088496| 69| 0,006788577] 0,032472465| 0,410178504] 0,217052791 0,214809246] 0,085453855
es21 |PAIS VASCO 2,678165375| 82| 0,010631485| 0,12287134| 0,126875392| 0,144049399| 0,411862069| 0,085387621
es22 |NAVARRA 2,603960396| 77| 0,018369408| 0,52148288| 0,496197718 0,410456274| 0,20777596| 0,074144487
es23 [RIOJA 2,03671875| 66| 0,006909449| 1,216340621| 0,505945531| 0,593785961) 0,307508939| 0,084388186
es24 |ARAGON 2,058013937| 76| 0,008843204| 0,798188436| 0,769745196| 0,844916617| 0,209385751] 0,073647676




Var |Nuts2 8hvi_Bvip ———fpor—— S eE s o e
es3 |MADRID | 259849663 80| 0,021436565 0,020009975/ 0,034413965 | 0,126284289| 0,788490284 0,080798005
es41 |CASTILLA-LEO | 1,980299448| 63| 0,008044218| 0,59430959| 0,702745722| 0,821846399| 0,219689395! 0,07879028
es4? |CASTILLA-LAM| 2,084224664| 62| 0,003081545 0,937951023| 0,477581924 | 0,752632202| 0,160605869  0,066840175
es43 |[EXTREMADURA| 2284893617 68| 0,00390117| 0,757891786| 0,509172176| 0,738057547 | 0,190519687| 0,065182978
es51 |CATALUNA 2,206911604| 71| 0,010221828| 0,176946661| 0,356744807| 0,215072196 0,408426456 0,070218237
es52 |COMUNIDAD V | 1,872735985 58| 0,006775351| 0,563657763| 0,121865725| 0,182069389| 0,305946085| 0,073431583
es53 |BALEARES 1,757487923| 57| 0,003328943| 0,200247389| 0,169461242| 0 0/ 0,061847169
es61 |ANDALUCIA 2513321555 69| 0,006638056| 0689414709 0,108538248| 0,311316378| 0,253471308| 0,074655194
es62 [MURCIA 2,256784969| 62| 0,005842105| 1,033395005| 0,340055504| 0,320721554| 0,306353274 0,078630897
es63 |[CEUTAY MELIL| 3894117647| 2=—F&f——795B——"—86——106 o] 0| 0,080422961
es7 |CANARIAS 2678657487 68| 0006970961, 0,383409368| 0,100687528 0 0/ 0,083531453
fri  |ILE DE FRANCE| 2,313042562| 89| 0,023492953| 0,071554151| 0,007487907| 0,168341274| 1544504806 0040081256
fr21 |CHAMPAGNE-A| 2,331896552| 87| 0,002760331| 1,635563771| 0,308835489| 1,192606285| 0,627138414| 0,045841035
fr22 |PICARDIE 2,500269542| 86| 0,005146624| 0,868262182| 0312419146/ 0,847347995 0,80541039| 0,045817163
fr23 |HAUTE-NORMA | 2434109588 87| 0,00542996| 0,30086105 0,306263718| 0,571782318| 0,823739257| 0,046710563
fr24 |CENTRE 2,221917808| 83| 0,00724128| 0,763214139| 0,267324291| 0,992601726| 0,610835694| 0,042334566
fr25 |BASSE-NORMA | 2,114520958) 78| 0,004176201| 0,276743363| 1,047929204| 0625840708, 0,498308906, 0,047433628
fr26 |BOURGOGNE | 2,076470588| 80| 0,005189911| 0,794371228| 0,462864885| 1,269244981| 0,649092971| 0043724597
fr3 |NORD-PAS-DE-| 2562411802/ 89| 0,003147117| 0,264268549| 0,216856914| 0,362721538| 1,163761947| 0,051066386
frd1 |LORRAINE 2,430509369| 89| 0004892775 0,157257192| 0,298291153| 0,801211335| 0,782458068 | 0,046250288
frd2 |ALSACE 2544879518 91| 0007159229 0,304296366| 0,13368446| 0,470469878| 0954152664 0,039649663
frd3 |FRANCHE-COM| 2,309751037| 85| 0,008364362| 0,156831043| 0,541183868| 0,83265966| 0,568432671| 0,047606216
fr51 |PAYS DE LA LO| 2,268569364| 81! 0,004061368| 0,388572157| 1,052680192| 0,544956525| 0,528021232| 0,049686276
fr52 |BRETAGNE 2,127727952| 79| 0,006732401| 0,314517545| 1,892725421| 0,412729636 0,427163995 0,049176297
fr53 |POITOU-CHARE| 2,116470588| 80| 0,003530674| 0,634055957| 0,602433451| 0,784386387| 0,489478147| 0,04446915
fr61 |AQUITAINE 2,132738095| 80| 0,005820848| 0,910863801| 0,380477254| 0,588194251| 0,403021466/ 0,040120011
fr62 |MIDI-PYRENEE | 2,122723404| 79| 0,012401747| 0,529027343| 0,535803063| 0,694010103| 0,379630239  0,040493946
fr63 |[LIMOUSIN 1,891842105| 77| 0,002913554| 0,111559327| 0,786618445| 1,304771178| 0,549888615 0,043121436
fr71 |RHONE-ALPES | 2,192598425| 79| 0,010554152| 0,250592545| 0,243571788| 0,484091072| 0,599550782| 0,042375925
fr72 |AUVERGNE 1,920291971| 75| 0,009052514| 0,21871674| 0,735593736| 1,119051238| 0,562497612 0,043332827
frB1 |LANGUEDOC-R| 1,841956882| 69| 0,006803977| 0,756775007| 0097776177 0,630233186 0,5043046, 0,038264158
fr82 |PROVENCE-AL | 1,949889916] 75/ 0,009382006| 0,436904386| 0,032947925| 0,291540581| 0,405923783| 0,039293618
fr83 |CORSE 1,633333333| 59 0| 0,311513285| 0,163650366| 0,889487871| 0,264999426| 0,034655372
- IRELAND 3,208163265| 100/ 0,01170514| 0,151510123| 1,075146587| 0,537946676| 0,276730455 0,050337427
it11 |PIEMONTE 2,024020765| 80| 0,011077166 0,323719369] 0,318076896| 0,440206113| 0,743336352| 0,042668283
it12 |VALLE D'AOSTAl 1,304395604| 53| 0,000606618| 0,058129739| 0,384161752| 0,699241786| 0,254445126| 0,050547599
it13 |LIGURIA 1,731210856| 72| 0,009358387| 0,391136569| 0,046608381! 0,301477238| 0,92284976| 0,041000904
it2 |LOMBARDIA 2,370491368| B7| 0,010149823| 0,147609497| 0377102264| 0,175464151| 0,656356092| 0,044594337
it31 |[TRENTINO-ALT | 2,153773585| 74| 0,00382457| 0662286465 0,343626807| 0,401883487| 0,269496255| 0,044897065
it32 |[VENETO 2,491905565| 84| 0,004847092| 0,42818795| 0410705827| 0,24655433| 0,595186234| 0,049175521
it33 |FRIULI-VENEZ! | 2,119251337| 82| 0,009897115| 0,325510977| 0,222895113| 0,410463454| 0622052263 0,047102364
it4 |EMILIA-ROMAG| 2,20108562| 82| 0,008414001! 0,548783284| 0,533265384| 0,267040387| 0,473715138] 0,04331762
it51 |TOSCANA 2,277440207| 81| 0,008248131| 0,295470027| 0,11852861| 0,399069028| 0,611517049| 0,045413261
it52 |UMBRIA 2,429117647| 82| 0,006858434| 0,395447391| 0,296525003| 0,458853328| 0,44820246| 0,050853614
it53 |MARCHE 2,339059968| 78| 0,004764854| 0,415049889| 0,223877494| 0,267461197| 0,398225524| 0,051967849
it6 |LAZIO 2,28965669| 80| 0,01754901| 0,223255993| 0,118625171| 0,211453067| 0,639423356| 0,053632187
it71 |ABRUZZO 2,107131012| 70| 0,007338628| 0,564693845| 0,184164961| 0,419486857| 0,493792848| 0,055879112
it72 |MOLISE 2,097468354| 72| 0,001728201| 0,389257695| 0,404948702| 0,754375377| 0,563316809| 0,054315027
it8 |CAMPANIA 2,911824154| 84| 0,005715877| 0,302403471| 0,096468547| 0,169544469) 0,718646561| 0,05483731
it91 |PUGLIA 2,394721408| 74| 0,003826696| 0,709772226| 0,076291942| 0,208425178| 0,439838743| 0,056086211
it92 |BASILICATA 2,28164794| 75| 0,00355069| 0505088641/ 0,205187131) 0,564674984| 0,34427542| 0,065659882
it93 |CALABRIA 2,041101278| 65| 0,001997799| 0,593457944| 0,108729165| 0,411889392| 0,566976127| 0,056845554
ita [SICILIA 2,159686308| 70| 0,004877078| 0,506742301| 0,102537932| 0,284216931| 0,563226886| 0,054762793
itb SARDEGNA 2,424379562| 75| 0,005788525| 0,260251701| 0,38808936| 0,263744204| 0,181818182| 0,064430662
llu LUXEMBOURG | 2,663225808| 93 0,083817829| 0,391957364| 0,66375969| 1,066978193| 0,029069767
nl11 |GRONINGEN 2,458590308| 97 0,432718151| 0530370901 :

ni12 |FRIESLAND 2,582278481| 98 0,208006536| 1,401633987

nii3 |[DRENTHE 2,70591716| 98 0,512355128| 0,934616226

ni21 |[OVERIJSSEL 2,803191489| 98° 0,073149905| 1,140227704

ni22 |GELDERLAND 2,825753012] 96 0,268826947| 1,036134946

ni23 |FLEVOLAND 3,247619048| 98 1,302785924| 0,335410557

ni31 |UTRECHT 2,731122448| 98 0,10134504| 0,361853166

ni32 |[NOORD-HOLLA| 2451241311 98 0,408604764| 0,111489224

ni33 |ZUID-HOLLAND| 2,498425787| 97 0,822466921| 0,11746527

ni34 |ZEELAND 2,433112583| 96 0,760751225| 0,186717474

ni41 |NOORD-BRABA| 2,782989064| 98 0,340770171| 0987731401

ni42 |[LIMBURG (NL) | 2642657343 98 0,501896445| 0,660756814

at11 |BURGENLAND | 2,475675676| 84| 0,001784615 0,150216933 0,293938267 0,633187773| 0,438729198| 0,047307132
at12 |NIEDEROESTE | 2,347993827| 85| 0,002511371 0,150216933 0,293938267 1,392047322| 1,104620841| 0,044692737
at13 |WIEN 1,867057444| 87| 0,029056006 0,150216933 0,293938267 0,11302273| 4,337349398| 0,045209092




Var |Nuts2 8hvi Bvip S

at21 |KAERNTEN 2521076233] B8] 0,002835341 0,150216933 0,293938267 1,054784774 0,622049722| 0,055140519
at22 |STEIERMARK | 2,569787234| 89 0,013591678 0,150216933 0,293938267 0,654909753| 0,482670247| 0,051333002
at31 |OBEROESTERR| 2,697465887] 92| 0,00549369 0,150216933 0,293938267 0,659054777| 0,761332332| 0,051307892
at32 |SALZBURG 2.529353234] 87| 0,008070288 0,150216933 0,293938267 0,601888277| 0,427672956| 0,057041699
at33 |TIROL 26396 86| 0,012874442 0,150216933 0,293938267 0,662221549| 0,345509171| 0,05455372
at34 |VORARLBERG | 2,772580645| 90| 0,004769323 0,150216833 0,293938267 0,314136126/ 0,415224913] 0,052356021
pt11 |NORTE 2,760594214| 77| 0,003474901] 0,076016767| 0,148748159] 0,166817718 0,276785714

pti2 |CENTRO (P) 2,107635468 0,004380552 | 0,184761014| 0,35403763] 0,444080853] 0,321081538'

pt13 |LISBOAE VALE | 2,331338028] 77| 0,008066852] 0,1607008] 0,153028243 0,191209787| 0,530595138

pt14 |ALENTEJO 1,062546816| 71| 0,004223842| 0,501526718| 0,524427481] 1,339694656 0,260675826

pt15 |ALGARVE 1,636492891| 55| 0,003151316] 0,277439907| 0,111786852] 0,483637417| 0,334669339

pl2 |ACORES 2,875 74| 0,004160428| 0,135403727 ————G.% 0| 0

pt3  |MADEIRA 3,256962025| 80| 0,004651163| 0,212592305 0l 0

i1l |UUSIMAA 2,119169328] 93| 0,033122302 0,324890698| 0,414223931

fil2 |ETELAE-SUOMI| 2,103044496] 91| 0,015979201 . 0,876391982| 0,270242428)

fil3a |ITAE-SUOMI 2,2028125| 91| 0,009677209 © 2,536530004| 0,209928145

fil4 |VAELI-SUOMI | 2,299674267| 90| 0,01005081 | 1,400849858| 0,211741029

fi15 |POHJOIS-SUO | 2,385042735 90| 0,020474438 1,931553485| 0,079225093

fiz |AHVENANMAA/ 2,1| 89 0,002711864 7 0 0 78
se01 |[STOCKHOLM | 1,837912673| 90| 0,032094933| 0,023351489| 0,026074864| 0,228299919| 0,607087827 0,052729169
se02 |OESTRA MELLA| 1,776449704] 84] 0,02654879| 0,167477183| 0,292851909] 1,170474985| 0,457171107| 0,052628073
se03 |SMAALAND ME | 1,78161435| 83| 0,00596206| 0,251698968| 0,339793607| 1,49760886| 0,363780876] 0,052856783
se04 |SYDSVERIGE | 1,060465116] 94| 0,018717377| 0,341637011| 0,357453539] 0,701463028] 0,63502291| 0,052194543
se05 |VAESTSVERIGE| 1,881595745| 88| 0,022371342] 0,191100809| 0,226154803| 0,883699893] 0,522270859| 0,052580992
se06 [NORRA MELLA | 1,789419087| 88| 0,009002809] 0,060173913| 0,193623188| 2,084637681| 0,281064858 0,048695652
se07 IMELLERSTAN | 1,607755102| 80| 0,007938353| 0,017517136| 0,243716679| 3,627824321| 0,200922359] 0,050774308
se08 |OEVRE NORRL | 1,709415584| 81| 0,024076953| 0,027730294| 0,230579297| 3,705603038| 0,126432163] 0,053181387
uk11 |CLEVELAND, D | 2,366386555 63 0,00605 0,05310563 0226452738 0,076833678
uki2 |CUMBRIA 2366386555 63 0,00605 0,05310563 0,226452738 0,076833678
uk13 |NORTHUMBER | 2,366386555 63 0,00605 0,05310563 0226452738 = 0,076833678
uk21 |HUMBERSIDE | 2,426254826 66 0,00685 0,155116168 0,188295672 0,087722788|
uk22 |[NORTH YORKS | 2,426254826 66 0,00685 0,155116168 0,188295672 0,087722788
uk23 [SOUTH YORKS | 2426254826 66 0,00685 0,155116168 0,188295672: 0,087722788
uk24 |WEST YORKSH| 2,426254826 66 0,00685 0,155116168 0,188295672 - 0,087722788
uk31 |DERBYSHIRE, | 2,429474306 70 0,011537 0,287568987 0,193844059 : 0,074882692
uk32 |LEICS., NORTH | 2,429474306 70 0,011537 0,287568987 0,193844059 0,074882692
uk33 |LINCOLNSHIRE | 2,420474306 70 0,011537 0,287568987 0,193844059 ° 0,074882692
ukd |EAST ANGLIA | 2,351501669 68 0,014959199] 0584295175 0,338221381 0,069536424
uk51 |BEDFORDSHIR | 2,407613804 73 001755 0076756576 0,053331846: 0,075908419
uk52 |BERKS.,BUCKS.| 2407613804 73 001755 0,076756576 0,053331846 0,075908419
uk53 |SURREY, EAST-| 2,407613804 73 0,01755 0,076756576 0,053331846. : 0,075908419
uk54 |ESSEX 2,407613804 73 0,01755 0,076756576 0,053331846 - i 0,075908419
uk55 |GREATER LON | 2,407613804 57 001755 0,076756576 0,053331846 : 0,075908419
uk56 |HAMPSHIRE, IS| 2,407613804 73 0,01755 0,076756576 0053331846 : 0,075908419
uk57 |KENT 2,407613804 73 0,01755 0,076756576 0,053331846 © 0,075908419
uk61 |AVON, GLOUCS| 2,369620876 72 001195 0,122162725 0,488802654 ; 0,074594303
uk62 |CORNWALL, D | 2,369620876 72 0,01195 0,122162725 0488802654 = - 0,074594303
uk63 |DORSET, SOME| 2,369620876 72 0,01195 0,122162725 0488802654 0,074594303 |
uk71 |HEREFORD-W | 2,486257036 67 0,01094 0,11202294 0,205520026° : 0,085460411
uk72 |SHROPSHIRE, | 2486257036 67 0,01094 0,11202204 0205520026 0,085460411
uk73 |WEST MIDLAN | 2486257036 67 0,01094 0,11202204 0205520026 © 0,085460411
uk81 |CHESHIRE 2,431095942 67 0,01094 0,049447807] 0,115274225 ;. 0,083764897
uk82 |GREATER MAN | 2431095942 67 0,008 0,049447807| 0,115274225: { 0,083764897
uk83 [LANCASHIRE | 2,431095942 67 0,008 0049447807 0,115274225 0083764897
uk84 |MERSEYSIDE | 2431095942 67 0,008 0049447807 0,115274225- - 0,083764897
uk91 |CLWYD, DYFED| 2389262295 72 0,00617 0021716011 0,34817661. . 03t : 0,070671378
uk92 |GWENT, MID-S-| 2,389262205 72 0,00617 0021716011 0,34817661. : 0,070671378
ukal |BORD.-CENTR.-| 2319638009 55 0,00617 0,133485487 0,267361111 % © 0,061641698
uka? |DUMFR.-GALLO| 2,319638009 55 0,00617 0,133485487 0267361111 = 0,061641698
uka3 |HIGHLANDS, IS| 2,319638009 55 0,00617 0,133485487 0267361111 © 0,061641698
uka4 |GRAMPIAN 2,319638009 55 0,00617 0,133485487 0267361111 9 0,061641698
ukb |NORTHERN IRE| 2742166667 66 0,005201261 0,069349055 0690998602/ 0,195101197| 0,238077579)  0,0899532
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Var |Nuts2 T TR T
be1 |REG.BRUXELLE| 0,050627571 0,036915937| 0,336329431| 0,405100334 0,174958184| 0,08361204
be21 |ANTWERPEN | 0,042300147| 0,02513487| 0,012260912| 0,198548349| 0,070416764| 0,09593772| 0,635097167
be22 |LIMBURG (B) 0,051592932| 0,018057526| 0,009028763| 0240945127 0065132908/ 0,143012591| 0,550909374
be23 |OOST-VLAAND | 0,042166001] 0,031809438| 0,016274597| 0,290835851 0,0775428| 0,113796576| 0517824773
be24 |VLAAMS BRAB | 0,03102482| 0,034027222| 0,018014412 0,49 0,225 0,028 0,257
be25 |WEST-VLAAND | 0,045422159| 0,009796936| 0,005343783| 0,33365019| 0,10415535| 0,176670288| 0,385524172
be31 |BRABANT WAL | 0,029489826 0,0678266| 0,032438809 0,442 0,172 0,033 0,353
be32 HAINAUT 0,051369863| 0,022571606| 0,010896638| 0,248916989| 0,100690786| 0,102212856| 0,54817937
be33 |LIEGE 0,048337773| 0,037486436| 0,017756733| 0,290690867 0,093676815| 0,103629977 0,512002342
be34 |LUXEMBOURG | 0,049730626| 0,012432656| 0,008288438| 0,306871247| 0,120747165| 0,226817879| 0,345563709
be35 |NAMUR 0,050493459| 0,029837044| 0,016066101] 0,309435364| 0,129271917| 0,150817236] 0,410475483
dk |DANMARK 0,02342411] 0,032374786| 0,016758713| 0,338140405) 0,294489612| 0,056007227 | 0,311362756
det1 |STUTTGART 0,03175 0,026007 0,0126625 0,304 0,233 0017 0,446
de12 |[KARLSRUHE 0,03175 0,026007 0,0126625 0,304 0,233 0,017 0,446
de13 |FREIBURG 0,03175 0,026007 0,0126625 0,304 0,233 0,017 0,446
de14 |TUEBINGEN 0,03175 0,026007 0,0126625 0,304 0,233 0,017 0,446
de21 |OBERBAYERN 0,02761 0,02501 0,0109 0,1278 0,235 0,032 0,455
de22 |NIEDERBAYER 0,02761 0,02501 0,0109 0,1278 0,235 0,032 0,455
de23 |OBERPFALZ 0,02761 0,02501 0,0109 0,1278 0,235 0,032 0,455
de24 |OBERFRANKEN 0,02761 0,02501 0,0109 0,1278 0,235 0,032 0,455
de25 |MITTELFRANKE 0,02761 0,02501 0,0109 0,1278 0,235 0,032 0,455
de26 |UNTERFRANKE 0,02761 0,02501 0,0109 0,1278 0,235 0,032 0,455
de27 |SCHWABEN 0,02761 0,02501 0,0109 0,1278 0,235 0,032 0,455
de3 |BERLIN 0,02075227| 0,045827929| 0,021905174] 0,312191368] 0,331943821/ 0,025973193| 0,329891618
ded |BRANDENBUR | 0,023267737| 0,008070474| 0,005521158| 0,150335429| 0,099994718| 0,374834927| 0,374834927
de5 |BREMEN 0,036786345| 0,041200706| 0,017657446/ 0,232697172| 0,219820648| 0,042538515| 0,504943665
de6 |HAMBURG 0,029919043| 0,04458524| 0,018772733| 0,262414923| 0,238551382| 0,001512478| 0,497521217
de71 |DARMSTADT 0,0269 0,0286 0,01121 0,27 0,376 0,011 0,343
de72 |GIESSEN 0,0269 0,0286 0,01121 0,27 0,376 0,011 0,343
de73 |KASSEL 0,0269 0,0286 0,01121 0,27 0,376 0,011 0,343
de8 |MECKLENBUR | 0,030572692| 0,010918819| 0,005459409| 0,302046593| 0,282381829| 0,207335789| 0,207335789
de91 |BRAUNSCHWEI 0,03047 0,02464 0,01089 0,272 0,21 0,031 0,486
de92 |HANNOVER 0,03047 0,02464 0,01089 0,272 0,21 0,031 0,486
de93 |LUENEBURG 0,03047 0,02464 0,01089 0,272 0,21 0,031 0,486
de94 |WESER-EMS 0,03047 0,02464 0,01089 0,272 0.21 0,031 0,486
deal |DUESSELDORF 0,02623 0,0339 0,01449 0,244 0,166 0,009 0,58
dea? |KOELN 0,02623 0,0339 0,01449 0,244 0,166 0,009 0,58
dea3 |MUENSTER 0,02623 0,0339 0,01449 0,244 0,166 0,009 0,58
dead |DETMOLD 0,02623 0,0339 0,01449 0,244 0,166 0,009 0,58
dea5 |ARNSBERG 0,02623 0,0339 0,01449 0,244 0,186 0,009 0,58
deb1 |KOBLENZ 0,02532 0,02481 0,01139 0,268 0,181 0,015 0535
deb2 |TRIER 0,02532 0,02481 0,01139 0,268 0,181 0,015 0,535
deb3 |RHEINHESSEN- 0,02532 0,02481 001139 0,268 0,181 0,015 0,535
dec |SAARLAND 0,027685493| 0,026762643| 0,011074197| 0,247147303| 0,13563278| 0,002463693| 0614756224
ded |SACHSEN 0,027500709| 0,016587728 0,007857346| 0,225341168| 0,115535914| 0,329561458| 0,329561459
deel |DESSAU 0,025019 0,01087 0,0058 0,213 0,104 0,207 0,477
dee2 |HALLE | 0,025019 0,01087 0,0058 0,213 0,104 0,207 0,477
dee3 MAGDEBURG 0,025019 0,01087 0,0058 0,213 0,104 0,207 0,477
def |SCHLESWIG-H | 0,029556286| 0,020319947| 0,008497432| 0,356217304| 0,268732394| 0,029537223| 0,345513078
deg |THUERINGEN | 0,029006238| 0,012317718| 0,005960186 0,199461118| 0,095501834| 0,337549585| 0,367487464
gri1 |ANATOLIKI 0,286630488| 0,251603355| 0,122771161| 0,338994996
gri2 |KENTRIKI MAK 0,324031252| 0,239633809| 0,048046721| 0,388288217
gr13 |DYTIKI MAKED 0,450648959| 0,233776034| 0,086779354| 0,228795653
gri4 |THESSALIA 0,246383538| 0,178579717| 0,174170341| 0,400866404
gr21 |IPEIROS 0,415490749! 0,337096268| 0,069927877| 0,177485105
gr22 |IONIA NISIA 0,428346457| 0,471062992| 0,020669291| 0,07992126
gr23 |DYTIKI ELLADA 0,342972151| 0,231906679| 0,119526822| 0,305594348
gr24 |STEREA ELLAD . 0,086587436| 0,107499674| 0,048778895 0,757133995
gr25 |PELOPONNISO 0,387103715| 0,264954813] 0,15220198| 0,195739492
gr3 |ATTIKI 0,461572176| 0,304363706| 0,011806386| 0,222257732
gr41 |VOREIO AIGAIO 0,53745108| 0,346562325 0,030184461| 0,085802124
{gr42 [NOTIO AIGAIO 0,367404285| 0,549818522| 0,018733169) 0,064044023
gr43 |KRITI - 0,336531255| 0,448808275| 0,117748463| 0,096912007
es11 |GALICIA 0,030821164| 0,033022676| 0,018345931| 0,197361658| 0,15119068| 0,003769058| 0,647678602
es12 |ASTURIAS 0,032588454| 0,040037244| 0,02141527| 0,139810427| 0,113003555| 0,00103673| 0,746149289
es13 |CANTABRIA 0,037679491| 0,028484618| 0,015191796| 0,15820791| 0,148057403| 0,004550228| 0,689184459
es21 |PAIS VASCO 0,032804284| 0,039075691| 0,020743885| 0,179264731| 0,110204432| 0,002233293| 0,708297543
es22 |NAVARRA 0,032319392| 0,043726236| 0,022813688| 0,200740741| 0,167777778| 0,023333333| 0,608148148
es23 |RIOJA 0,042194083| 0,019179133| 0,01150748| 0,334123223| 0,186018957| 0,02014218| 0,45971564
es24 |ARAGON 0,033014476| 0,038940151 0,0203166| 0,237826008| 0,204814882| 0,033011125| 0,524347985




Var |Nuts2 - 2 : Siets
es3 |MADRID 0,026733167| 0,054064838| 0,028329177| 0,377634148] 0,36901636| 0,002356426| 0,250993065
es41 |CASTILLA-LEO | 0,03143653] 0,04178273| 0,023079984 0,319843706| 0,210717276| 0,051911806| 0,417527212
esd2 |CASTILLA-LAM| 0,027209275] 0,016562167| 0,00887259| 0,302972196| 0,219750719] 0,127133268| 0,350143816
esd3 |[EXTREMADURA| 0,023279635] 0,021417264] 0,011174225] 0,428485214| 0,327097164| 0,068195534| 0,176222088
esS1 |[CATALUNA 0,031977319| 0,034284961 0,01813147| 0,237351406| 0,246013337| 0,011597565| 0,505037692
es52 |COMUNIDAD V | 0,032494115] 0,035308566| 0,01867772| 0,295504345| 0,251983377| 0,05190782| 0,400604458
es53 |BALEARES 0,015118197| 0,020615723| 0,012369434] 0,351192804| 0,535001855| 0,022291748| 0,091513492
es61 |ANDALUCIA 0,027415749| 0,034304835| 0,017855385| 0,310700616] 0,295168359| 0,048815665 0,34531536
es62 |MURCIA 0,032377428| 0,033302498| 0,017576318] 0,28320802] 0,219611529] 0,193922306| 0,303258145
es63 [CEUTA Y MELIL| 0,01510574] 0,00755287| 0,00755287| 0,585798817| 0,325443787| 0,023668639| 0,065088757
es7 |CANARIAS 0,037910429| 0,030842383| 0,016706291| 0,246063455| 0,406580494| 0,031257344| 0,316098707
fri  |ILE DE FRANCE: O © 0,051832351 . 0,359756956| 0,464660081| 0,001589441| 0,173993522
fr21 |CHAMPAGNE-AE . 0,029574861 { 0,305518496| 0,220012129] 0,005336568] 0,469132808
fr22 |PICARDIE 0,022100043 0,304990267| 0,175367192| 0,007078393! 0,512564148
fr23 |HAUTE-NORMA . 0,028138894 0,250709846] 0,178497429] 0,003223083] 0,567569642
fr24 |CENTRE : ' 0,026304973 . 0,414669109| D0,262323803] 0,025643068] 0,29736402
fr25 |BASSE-NORMA 0,026802655 - 0,414844729| 0,240635009] 0,005152486| 0,339367776
fr26 |BOURGOGNE 2] 0,026481094 0,382824942| 0,263628568| 0,004777655| 0,348768835
3 |NORD-PAS-DE- ©  0,035796535' : 0,210154045| 0,169687489| 0,002924474| 0,617233992
fr41 |LORRAINE 0,033311702 0,250504186| 0,167328729| 0,001711178 0,580455907
fr42 |ALSACE : 0,039649663 0,261649346| 0,229969829| 0,002095206| 0,506285619
fr43 |FRANCHE-COM:: . 0,030539837; . 0,285307111] 0,18141656] 0,001852644| 0531423685
fr51 [PAYSDE LALOF . 0,0318501771 S 0,411741241] 0,243667309| 0,020942756] 0,323648694
fr52 |BRETAGNE G . 0,036179704 - 0,4303321B1| 0,26025853| 0,027882158] 0,281527131
fr53 |POITOU-CHARE: 0,028410846 : . 0,442723666| 0,239088698| 0,035197747| 0,282989889
fr61 | AQUITAINE 5 0,035235836 . 0,379422972| 0,277218291] 0,018168209] 0,325190528
fr62 | MIDI-PYRENEE 0,042097667 | 0,384920019| 0,264171455] 0,00986178| 0,341046746
fr63 |LIMOUSIN 0,029211295 } 0,401349567| 0,256711163] 0,00278715| 0,33915212
fr71 |RHONE-ALPES 0,03788695 . 0,197460247| 0,19372096| 0,002776698] 0,606042095
fr72 |AUVERGNE 0,031929451 . 0,38136627| 0,250076243| 0,004727051| 0,363830436
81 |LANGUEDOC-R . 0,035563158! - 0,442833672| 0,303952837| 0,012564028| 0,240649464
fr82 |PROVENCE-AL ; 0,032518856 0,35180705| 0,29143559| 0,005248074| 0,351509286
fr83 |CORSE - 0,015402387 - 0,533333333| 0,434343434] 0,001010101] 0,031313131
ie  [IRELAND 0,010510012| 0,033742671| 0,016594756| 0,365682138| 0,240841203] 0,007233273| 0,386243386
iti1 |PIEMONTE 0,030777122| 0,0249481227 : 0,199137611| 0,163575668] 0,009875742] 0,627410979
it12 |VALLE D'AOSTA| 0,042122999 0. - 0,227951153| 0,222523745| 0,005427408| 0,544097693
it13  |LIGURIA 0,027735906| 0,028941815 - 0,334652682| 0,325153374] 0,006530774| 0,33366317
it2  |LOMBARDIA 0,032717453] 0,028347657 . 0,185839082| 0,181369147| 0,014001714| 0,618790056
it31 |[TRENTINO-ALT | 0,033946562 0,018615856 - 0,210074003] 0,266889472] 0,044640726/ 0,478395799
it32 |[VENETO 0,037671156] 0,025715639 - 0,186099152| 0,179175358| 0,020726998| 0,613998491
it33 |FRIULI-VENEZI | 0,035326773] 0,030280091: - 0,170766387| 0,165932035| 0,015213991] 0,648087587
it4 |EMILIA-ROMAG| 0,033125239| 0,041533953: . 0,219210371] 0,222531741| 0,043231371] 0,515026517
it51 | TOSCANA 0,033208447| 0,036898274 0,241676536 0,229109093| 0,011777866| 0,517436505
it52 |UMBRIA 0,03511321|  0,03632401 . 0,166593116| 0,157325684| 0,01831421| 0,65776699
it533 |MARCHE | 0,038802661| 0,038109756: : 0,263705907 0,25159371! 0,015724607| 0,468975776
it |LAZIO 0,034793641) 0,051133196 . 0,379082083| 0,354747195| 0,014689194| 0,251481528
it71 |ABRUZZO 0,040925547] 0,03148119° 34324 0,220949264| 0,207855974| 0,014934534] 0,556260229
it72 |MOLISE 0,03922752| 0,012070006 0,249749248| 0,252758275| 0,018054162] 0,479438315
ite  |CAMPANIA 0,039392625 0,026203905: . 0,408318598|  0,2564004| 0,015068809| 0,320212193
it91  |PUGLIA 0,040411462] 0,026940975: | 4 0,278582202| 0,192307692] 0,031975867| 0,497134238
it92 |BASILICATA 0,049244911/ 0,009848982 0,216755967| 0,185582075| 0,029225524] 0,568436434
it93 |CALABRIA 0,039984584] 0,013007033! | 0,443733712| 0,288083393| 0,026770907| 0,241411988
ita |SICILIA 0,040041612| 0,029049797 & : 0,386002576| 0,254758838| 0,029698011/ 0,329540575
itb |SARDEGNA 0,047570302| 0,030709942 § 0,203804942| 0,152635032 0,015963263| 0,627596764
lu |LUXEMBOURG | 0,019379845 sd sd 0,267022008] 0,139270977| 0,013755158] 0,579951857
ni11 |GRONINGEN N0 S 0,137671536| 0,255201417| 0,013501549| 0,593625498
nl12 |FRIESLAND 0,290734824 0,424920128| 0,036208733| 0,248136315
nl13 |DRENTHE 0,362645349| 0,444040698| 0,054505814 0,13880814
ni21 |OVERIJSSEL 0,292265741| 0,359692613| 0,044620724| 0,303420922
ni22 |GELDERLAND . 0,267554479| 0,378800108| 0,032418617| 0,321226796
ni23 |FLEVOLAND 0,366666667 0,449333333] 0,054666667| 0,129333333
ni31 |UTRECHT 0,349986497| 0,328382393] 0,06400216] 0,25762895
ni32 |NOORD-HOLLA 0,255450237| 0,41943128| 0,048909953| 0,276208531
ni33 |ZUID-HOLLAND 0,278646808| 0,413966021/ 0,04206272| 0,265324452
ni34 |ZEELAND Ha 0,080686026| 0,151432469] 0,006821282| 0,761060222
ni41 |NOORD-BRABAE = § 0,26715369| 0,290086924| 0,026909562| 0,415849824
ni42 |LIMBURG (NL) [ 0,204373048| 0,271158708| 0,022460211

at11 |BURGENLAND : 3 =

at12 |NIEDEROESTE | 0,035491291/ 0,001314492] 0,001314492

at13 |WIEN 0,032651011| 0,084767048| 0,04018586



Var

| Nuts2

R
at21 |KAERNTEN 0,008893632| 0,005336179
at22 |STEIERMARK | 0,038913727| 0,037257824| 0,015731081
at31 |OBEROESTERR| 0,041190924| 0,011562365] 0,005058534
at32 |SALZBURG 0,043273013] 0,027537372] 0,015735641'
at33 |TIROL 0,042430671] 0,04091529| 0,019699855' !
at34 |VORARLBERG sd. : 134 A 2
pt11 |NORTE ; - 0,322201522| 0,155164896| 0,00634216| 0,516291422
pt12 |CENTRO (P) 0,240732398| 0,125530956] 0,008237868] 0,625498777
pt13 |LISBOA E VALE 0,259790046| 0,190263541| 0,011624392] 053832202
pti4 |ALENTEJO 0,381774388] 0,170814934) 0,051184263| 0,396226415
pt15 |ALGARVE 0,368646435| 0,377397133| 0,059393037| 0,194563396
pt2 |ACORES 0,46873065| 0,302786378| 0| 0,228482972
pt3 MADEIRA SRR QOTIH088: 0,425531915| 0,47287234| 0,001595745 0,1
fi11 |UUSIMAA 0,051258857| 0,026383235| 0,335818601| 0,326834059| 0,017627466/ 0,319719874
fil2 |ETELAE-SUOMI. 0,037305122] 0,018930958| D,206916223] 0,145989594| 0,034523686 0,612570497
fil3 |ITAE-SUOMI 0,031210101] 0,019860973| 0,249530754| 0,176881798] 0,061134373| 0,512453075
fit4 |VAELI-SUOMI 0,035410765] 0,019830028| 0,196102655] 0,130818751] 0,052176934| 0,620901659
fi1s |POHJOIS-SUO 0,041211252| 0,019709729| 0,204535586| 0,133787945| 0,026201003| 0,635475467
fia |AHVENANMAA/ 0613080 sd sd 0,434328358| 0,32238806| 0,097512438| 0,145771144
se01 |[STOCKHOLM | 0,025495422| 0,030130954| 0,01622436| 0,271722856 05 0,05 0,179875058
se02 |OESTRA MELLAl 0,02864566/ 0,033975085| 0,01798681| 0,251566311 0,328 0,05 0,371419006
se03 [SMAALAND ME | 0,030203876| 0,017618928| 0,011326454| 0,281290068 0,319 0,05 0,350527665
se04 |SYDSVERIGE | 0,027678924] 0,028469751| 0,015025702| 0,305904812 0,346 0,05 0,299256139
se05 |VAESTSVERIGE| 0,029400124] 0,026007802] 0,014134675] 0,261632904 0,277 0,05 0,411704522
se06 |[NORRA MELLA | 0,027826087| 0,017391304| 0,010434783] 0,193271335 0,223 0,05 0533479212
se07 [MELLERSTAN | 0,02792587| 0,022848439] 0,012693577| 0,172536464 0,1732 0,05 0,604855923
se08 |OEVRE NORRL | 0,028490028| 0,04368471] 0,024691358| 0,254056162 0,2216 0,05 0,47449298
uk11 |CLEVELAND, D | 0,045519112 0,024857955 0,01129907 [OELEL 0 5
uk12 |CUMBRIA 0,045519112 0,024857955  0,01129907 0
uk13 |[NORTHUMBER | 0,045519112 0,024857955 0,01129907 5
uk21 |HUMBERSIDE | 0,056691598 0,029638765 0,014521006
uk22 [NORTH YORKS | 0,056691598 0,029638765 0,014521006
uk23 [SOUTH YORKS | 0,056691598 0,029638765 0,014521006 0
uk24 |WEST YORKSH| 0,056691598 0,029638765 0,014521006
uk31 |[DERBYSHIRE, | 0,042546984 0,026014442 0,012399407
uk32 [LEICS., NORTH | 0,042546984 0,026014442 0,012399407
uk33 |LINCOLNSHIRE | 0,042546984 0,026014442 0,012399407 0
uk4 |EASTANGLIA | 0,037369915| 0,023178808| 0,011825922
uk51 |BEDFORDSHIR | 0,044563428 0,033631724 0,016898523
uk52 |BERKS.,BUCKS. 0,044563429 0,033631724 0,016899523
uk53 |SURREY, EAST-| 0,044563429 0,033631724 0,016899523
uk54 |ESSEX | 0,044563429 0,033631724 0,016899523
uk55 |GREATER LON | 0,044563429 0,033631724 0,016899523
uk56 |HAMPSHIRE, IS| 0,044563429 0,033631724 0,016899523
uk57 |KENT 0,044563429 0,033631724 0,016899523
uk61 |AVON, GLOUCS| 0,042803416 0,021609492 0,010389179
uk62 |CORNWALL, D | 0,042803416 0,021609492 0,010389179
uk63 |DORSET, SOME| 0,042803416 0,021609492 0,010389179
uk71 |HEREFORD-W | 0,085460411 0,085460411 0,085460411 0
uk72 |SHROPSHIRE, | 0,085460411 0,085460411 0,085460411 0 0
uk73 |WEST MIDLAN | 0,085460411 0,085460411 0,085460411
uk81 |CHESHIRE 0,083764897 0,083764897 0,083764857
uk82 |GREATER MAN | 0,083764897 0,083764897 0,083764897
uk83 |LANCASHIRE | 0,083764897 0,083764897 0,083764897
uk84 |MERSEYSIDE | 0,083764897 0,083764897 0,083764897 0
ukg1 |[CLWYD, DYFED| 0,037394079 0,027445195 0,013379533 0
uk92 |GWENT, MID-S-| 0,037394079 0,027445195 0,013379533 i
ukal |BORD.-CENTR.-| 002340824 0,038623596 0,018726592
uka2 |DUMFR.-GALLO| 0,02340824 0,038623596 0,018726592
uka3 |HIGHLANDS, IS| 0,02340824 0,038623596 0,018726592
uka4 |GRAMPIAN 0,02340824 0,038623596 0,018726592
ukb |NORTHERN IRE|  0,0449766| 0,025527258] 0,013979214| 0,383392226| 0,30565371| 0,051236749| 0,259717314

154



Var [Nuts2 & 5 et G

bel |REG.BRUXELLE! 5,045881236 87 60 83 85| 1,697078367| 0,467777661
be21 |ANTWERPEN | 10,47327121 59 35 95 91| 2,079450711| 0,406265326
be22 |LIMBURG (B) | 8,297433252 47 23 94 92| 1,999226106| 0,351734812
be23 |OOST-VLAAND | 7,345761207 56 32 86 84| 2,136410712| 0,389184791
be24 |VLAAMS BRAB | 4,587670136 42 30 o1 88 0,386309047
[be25 |WEST-VLAAND | 6,558603491| 6,7 30 86 84| 2,188279302| 0,384396152
be31 |BRABANT WAL | 4,901208083 35 33 g2 87=—==mu5 0,372456503]
be32 |HAINAUT 6,647727273 7.2 33 87 84| 1,654732254| 0,405432752
be33 [LIEGE 6,739666568 55 36 85 88| 1,959159515| 0,412548091
be34 [LUXEMBOURG | 6,212184003 47 24 97 88| 1,508340655| 0,375466225
be35 [NAMUR 6,178563232 4,4 29 95 89| 1,911865963| 0,37984852
dk  |DANMARK 6,013330794 5,1 41 89 83| 1,996000762| 0,472176728
de11 |STUTTGART 5,534 6,7 49| 93 92 1,682336  0,438170643
de12 |KARLSRUHE 5534 6,7 52/ 93] 92 1,682336 0,456574368
de13 |FREIBURG 5,534 6,7 49 92 92 1,682336 0,451492898
de14 |[TUEBINGEN 5,534 6.7 43 92 91 1,682336  0,415990662
de21 |OBERBAYERN 5,33 7.4 57 93 92 1,48174  0,47479342
de22 |NIEDERBAYER 533 7.4 39 93 92 1,48174 0,388505747
de23 |OBERPFALZ 5,33 7,4 44 93 92 1,48174 0,418800153
de24 |OBERFRANKEN 5,33 7.4 46 91 S0 1,48174 0,416885587
de25 |MITTELFRANKE 5,33 7.4 53 94| 93 1,48174  0,45350449
de26 |UNTERFRANKE 533 7.4 44 92 g1 1,48174 0,412007648
de27 |SCHWABEN 533 7.4 46 94 o3 1,48174 0,414702614
de3 |BERLIN 4,808762069 10,6 85 92 90| 1,403084018| 0,514598645
ded |BRANDENBUR | 7685451749 7.3 64 88 87| 1,12237252| 0,420438171
de5 |BREMEN 6,39935256 10,5 65 97 97| 1,489111242| 0,500588582
de6 |HAMBURG 7,456294732 88 78 96 94| 1,832101373| 0,520474011
de71 |DARMSTADT 62 7.2 59 94 94 1,674 0,458445459
de72 |GIESSEN 6,2 72 43 92 93 1,674 0,415983216
de73 |KASSEL 6,2 7.2 48 95 95 1,674 0,415133249
de8 |MECKLENBUR | 3,63705847| 73| 70 88 85| 1,077687394| 0,41469673
de91 |BRAUNSCHWEI 5,75 7.1 57 94 94 1,564 0,452610873
deS2 |[HANNOVER 5,75 71 57 85 96 1,564 0,467966181
deS3 |LUENEBURG 5,75 7,1 43 96 96 1,564 0,414567776
de94 |WESER-EMS 5,75 71 43 96 96 1,564 0,414414802
deal |DUESSELDORF 75 8,7 69 95 95 1,83244 0,459870177
dea2 |KOELN 75 8,7 59 94 94 1,83244 0,454722469
dea3 |MUENSTER 75 8,7 59 95 g5 1,83244 0,415369574
dead |DETMOLD 7,5 8,7 53 95 95 1,83244 0,427932456
dea5 |ARNSBERG 7.5 8,7 B84 95 95 1,83244 0,439359388
deb1 |KOBLENZ 6,68 7.4 42 96 95 1,79024 0,420974189
deb2 |TRIER 6,68 74 41 93 92 1,79024 0,421346077
deb3 |RHEINHESSEN- 6,68 7.4 48 93 93 1,79024 0,439320142
dec |SAARLAND 7,189922481 8,4 40 94 93| 1,758951643| 0,470191953
ded |SACHSEN 4,683196194 7.1 70 71 77| 1,012724535| 0,444834887
dee1 |[DESSAU 5,08 7.9 63 85 83 1,08204 0,440554593
dee2 |HALLE 5,08 7.9 67 82 82 1,08204 0,430628272
dee3 |MAGDEBURG 5,08 7.9 64 85 85 1,08204 0,433984653
def |SCHLESWIG-H | 4,610780655 6,4 51 93 93| 1,635201537| 0,458381054
deg |THUERINGEN 5,39039218 8,1 62 82 85] 1,058926372| 0,437874995
gri1 |[ANATOLIKI MAK| 2 532393361 32 13 98| 81| 0,725861146| 0,36177048
gr12 |KENTRIKI MAK | 3,576549622 54 16 99 93| 1,158913853| 0,364739754
gri3 |DYTIKI MAKED | 2,196221412 37 12 98 85| 0,989724892| 0,318528339
gri4 |THESSALIA 3,487656819 34 1] 98 85| 0,859301228| 0,307432888
gr21 |IPEIROS 1,738822246 39 1] 97 79 DFEEAeASTE:  0,282442748
gr22 |IONIA NISIA 2,561775088 5,1 10| 96 86| 1,097327282| 0,334846193
gr23 |DYTIKI ELLADA | 1,664342357 29 12 87 86| 0,570823079| 0,269209735
gr24 |STEREA ELLAD| 9,240609443 1,8 10 98 87| 0,800120682| 0,256298084
gr25 |PELOPONNISO | 2,075320036 28 g 96 84| 0,803364096| 0,289669545
g3 |ATTIKI 3,175142062 7.2 24 100 98| 1,465557231| 0,422590746
gr41 |VOREIO AIGAIO| 1,839295393 3.2 g 94 72| 1,042276423] 0,396205962
gr42 |NOTIO AIGAIO | 3,197678772 6,1 14 96 86| 1,174840884| 0,33882441
gr43 |KRITI 2,389754612 4,9 14 95 78| 0,804227118 0,328855454
es11 |GALICIA 4516401262 4 10 93 91| 0,845380495| 0,305166214
es12 |ASTURIAS 6,751396648 39 14 98 96| 0,878957169| 0,320111732
es13 |CANTABRIA 5588682112 42 g 97| 94| 0,858336498| 0,291112799
es21 |PAIS VASCO 6,232331516 46 8 100 98| 1,006802065| 0,306527088
es22 |[NAVARRA 5,530418251 52 7 99 97| 1,030418251| 0,304942966
es23 |RIOJA 3,690065209 39 7 99 96| 1,081703107| 0,314921366
es24 |ARAGON 4,874291035 4,8 9| 97 95/ 1,103868619| 0,339202573




Var |Nuts2 4 i ik St

es3 |MADRID 3,311321696 43 12 99 98| 1,119002494| 0,306793017
es41 |CASTILLA-LEO | 3,321925985 49 9 96 93| 0,912057302] 0,331078392
esd2 |CASTILLA-LA M| 3732402697 3,1 6/ g5 92| 0,934579439] 0,314503726
es43 |EXTREMADURA| 1,629574448 39 8 86 86| 0,661141633| 0317161747
es51 |CATALUNA 4,821322608 5 16| 99 98! 1,07948177| 0,321916002
es52 |COMUNIDAD V | 3619383891 32 7 a9 98] 1,000665234| 0,308207962
es53 |BALEARES 3,684716877 44 12 93] 94| 1,234194612] 0,312122045
es61 |ANDALUCIA 2,691945393 3,1 9 g7| 94| 0,787464676 0,28300083
es62 |MURCIA 3,217391304 34 7 98| 98] 0,83626272] 0,27853839
es63 |CEUTA Y MELIL] 1,276435045 4.4 41 96 92| 0,747734138] 0,274924471
es7 |CANARIAS 2,827860952 52 10 96| 86| 0,67274947] 0,271220202
fr1  |ILE DE FRANCE| 5019812893/ 83 46 83] 83| 1,628847573| 0,40543101
fr21 |CHAMPAGNE-A| 6453752311 B85 35 82! 81 1862476895 0,36051756
fr22 |PICARDIE 6,330314791 87 29| 77 77| 1,858020699| 0,343628719
fr23 |HAUTE-NORMA| 8137824301 7.4 38 83| 82| 1,838595308| 0,377230007
fr24 |CENTRE 5,477599671 86 29| 78 77| 2,140156186|  0,3756679
125 |BASSE-NORMA | 5,172389381 9,1 32| 72 70| 2,109026549| 0,361486726
fr26 |BOURGOGNE | 5,615654637 97 28| 75 73| 1,924498091| D,402635793
fr3 |NORD-PAS-DE-| 7,67132272 7.7 33| 76 78] 1,547011114] 0,367928307
fr41 |LORRAINE 7.74125027 9.8 33 85 83| 1,773307376| 0,386718581
fra2 |ALSACE 7,337377204 10,3 36 85 85| 1,847555924| 0,366374719
frd3 |FRANCHE-COM|  6,4867511 98 32 81 79| 1,798257433| 0,387406809
fr51 |PAYS DE LALO/| 5,101952416 8,6 28 76 76] 1,972481447| 0,391152021
fr52 |BRETAGNE 4804875479 10,9 24 74 73| 2,011310548| 0,413326776
153 |POITOU-CHARE| 5,108825891 8.2 23 73! 74] 2,136372059| 0,402322278
61 |AQUITAINE 5,596288027 97 28 75| 76| 1,945297237| 0,402211834
fr62 |MIDI-PYRENEE | 5,40654318 10,1 26 75 75 1,987410793| 0,397442066
63 |LIMOUSIN 4,915009042 12,4 24 70 69| 1,802907219| 0,407567116
fr71 |RHONE-ALPES 10,173454 9,7 33 76 75| 1,915355886 0,396987
fr72 |AUVERGNE 5,106735594 10,7 26 70 68| 1,901322792) 0,383533526
fr81 |LANGUEDOC-R| 4,881921311 10,8 24 66 66 2,062663185] 0,433735482
ff82 |PROVENCE-AL | 6544126282 10,2 31 72 72| 2,134501603] 0,406847026
fr83 |CORSE 4,001925298 11,4 22 55 57| 2,033115133] 0,364266461
ie |IRELAND 4,129605045 33 17 97 94| 1510122801, 0,303822325
it11 |PIEMONTE 5,288069202 6 25 79 76| 1,001422276| 0,400662174
it12 |VALLE D'AOSTA| 6,672283067 0 14 52 49| 1,415332772| 0,422072452
it13 |LIGURIA 3,468194151 7.8 22 71 69| 1,019596021| 0,432258065
it2 |LOMBARDIA 5,758159755 7 25 86 85| 1,020179498| 0378301157
it31 |TRENTINO-ALT | 4,922251424 7.8 17 73 71| 0,963644328| 0,360709593
it32 |[VENETO 5225237419 75 18 83 81| 0,945839255| D0,342604498
it33 |FRIULIVENEZI | 6,246109849 75 19 82 80| 1,010177475) 0,393304735
it4 |EMILIA-ROMAG| 4,952478023 6,9 20 82 81| 1,042680596| 0,388202319
it51 | TOSCANA 459582198 6,2 18 81 79| 1,042518165| 0,367222979
it52 |UMBRIA 5,624167575 6,1 13 81 80| 0,914154256| 0,366024942
it53 |MARCHE 3,518569845 7 13 78 77| 0,859894678] 0,358924612
it6 |LAZIO 3,278675919 8,3 22 77 78] 1,155879356| 0,358374503
it71 |ABRUZZO 3,959546671 7.9 12 69 67 0,84999213] 0,337635763
it72 |MOLISE 3,083886542 6 10 71 65| 0,751357876| 0,35998793
itB  |CAMPANIA 2,376399132 53 27 83 79| 092164859 0,307106291
it91 |PUGLIA 3,365417585 7.1 17| 74 68| 0,904726916] 0,311756062
it92 |BASILICATA 3,422521339 65 14 74 67| 0,730466185| 0,341103086
it93 |CALABRIA 2,157240582 58 12 64 58| 0,902302727| 0,328837075
ita |SICILIA 3,041395961 52 16 69 65| 1,058747326| 0,334386716
itb |SARDEGNA 5,842114771 6 14 75 72] 1,122418257| 0,329559824
lu |LUXEMBOURG | 12,12209302 15 33 96 93] 3,762112403] 0,368943798
ni11 |GRONINGEN 8,095323419 11 57 100 99| 1,11449561| 0,452069522
nl12 |FRIESLAND 3,068627451 10,1 51 100 99| 0,892156863] 0,398039216
ni13 |DRENTHE 3,008965668 133 48 100 99| 1,091187404| 0,387710475
ni21 |OVERIJSSEL 3,827324478 9.9 50 100 100| 1,118595825| 0,391081594
nl22 |GELDERLAND | 3,962052977 12,2 49 100 99| 1,080065022| 0,395619037
ni23 |FLEVOLAND 2,749266862 4.4 50 100 99| 1,008064516| 0,3478739
ni31 |UTRECHT 3,458808145 12,8 51 100 99| 1,210536148| 0,417896507
ni32 |NOORD-HOLLA | 4274023659 11,1 63 100 99| 1,091800357| 0,449481445
ni33 |ZUID-HOLLAND| 4,008821147 11,2 61 100 99| 1,117045216| 0,43238621
ni34 |ZEELAND 13,96570495 10,5 44 100 98| 1,126837235| 0,409635275
ni41 |NOORD-BRABA| 4,721446036 10,7 46 100 99| 1,261351729] 0,391416346
nl42 |LIMBURG (NL) | 5,930140249 12,9 47 100 99| 1,211960836] 0,399400194
at11 |BURGENLAND | 3,875545852 6,2 8 91 88

at12 |NIEDEROESTE | 5,74301676 6,8 19 87 81

at13 |WIEN 4571769434 12 70 80 72 &




Var |Nuts2

at21 |KAERNTEN 6,810743508

at22 |STEIERMARK 6,02997185 8,7 29 88 83

at31 |OBEROESTERR| 6,872380402 7.6 31 a2 87

at32 |SALZBURG 6,309992132 8.7 29 94 90

at33 |TIROL 7,296560085 6,5 31 94 89

at34 |VORARLBERG | 6,326352531| 7.9 27 94 89 5798

pt11 |NORTE 1,501840943 35 20 88 77| 0,460433896| 0,303274048
pt12 |CENTRO (P) 2,125043824 45 10 84 78| 0,437127498| 0,345214444
pt13 |LISBOA E VALE | 2,390817097 43 21 95 92| 0,571122187| 0,342999547
pti4 |ALENTEJO 0,950954198 34 15 79 71| 0362977099 0,369274809
pt15 |ALGARVE 1,555748624 26 16 85 82| 0,573414422| 0,340283811
pt2 |ACORES 0,680745342 7 10 86| 80| 0,313457557| 0,271635611
pt3 |MADEIRA 0,73532841 7.1 15 87 75| 0,310921104| 0,267780801
fi11 |UUSIMAA 9,316372682 9.8 35 97 93| 2,964043419 0,38748
fi12 |ETELAE-SUOMI| 152158686 9,7 26 93 88| 3,009075724

fi13 |ITAE-SUOMI 12,34331111 11,7 27 92 89| 294211945

fil4 |VAELI-SUOMI 15,33838527 10,2 24 93| 88| 2877903683

fi15 |POHJOIS-SUO | 18,97867766 9,6 26| 95| 90| 3,713671385

fi |AHVENANMAA/ | 8297619048 12 26 94| 90| 3,464285714

se01 |STOCKHOLM 11,22320083 54 54 a2 87 3,049600185

se02 |OESTRA MELLA| 13,92911865 5.8 40 92 87 3,504096996

se03 |[SMAALAND ME | 12,75987918 58 35 92 87 3,589227284

se04 |SYDSVERIGE 12,01344405 6,3 41 g2 87 3,674970344 0,38748
se05 |VAESTSVERIGE| 13,81523153 6,9 41 92 87 3,614519138 0,38748
se06 [NORRA MELLA | 21,1942029 5,1 38 92 87 4,096231884 0,38748
se07 |MELLERSTAN | 28,54531607 Al 4925107895 0,38748
se08 |OEVRE NORRL | 24,34947768| S 6, 186134853 0,38748
uk11 |CLEVELAND, D : 7 A 6 32 ! 38,994 85 718 1 ; 0,422520661
uk12 |CUMBRIA 0,422520661
uk13 [NORTHUMBER 0,422520661
uk21 |HUMBERSIDE 0,413689529
uk22 |NORTH YORKS 0,413689529
uk23 |SOUTH YORKS 0,413689529
uk24 |WEST YORKSH 0,413689529
uk31 |DERBYSHIRE, ¢ v _ 7 0,407065231
uk32 |LEICS., NORTH ( 208 : 141 8 01198 7 , 0,407065231
uk33 |LINCOLNSHIRE ; 7 ' 88,99401198 85964071 ! c 3 0,407065231
ukd |EAST ANGLIA 5,95 7 s 01198 5407 ! 0,413576159
uk51 |BEDFORDSHIR K 7 88,99401198 ' 5 0,423430859
uk52 |BERKS.,BUCKS. RS 7 88 55 0,423430659
ukS3 |SURREY, EAST-JEEES] 7 8 55 0,423430659
uk54 |[ESSEX 9 7, 88, 55 0,423430659
uk55 |GREATER LON 7 8 5 0,423430659
uk56 |HAMPSHIRE, IS 7 8 55 0,423430659
uk57 |KENT 7 8 55 0,423430659
uk61 |AVON, GLOUCS - 5592 4 0,415899599
uk62 |CORNWALL, D 7 85,96407186 1,55929¢ 0,415899599
uk63 |DORSET, SOME 7, 85,96407186 15 - 0,415899599
uk71 |HEREFORD-W 7 8596407186 1,559294698 G CCrN L]
uk72 |SHROPSHIRE, ! 6627 7 2934 0 8596407186 1,559204698 WL 0K
uk73 |WEST MIDLAN 7 309401198 8596407186 1, EGERY  0,400664063
uk81 |CHESHIRE 7, 8899401198 8506407186 1,559294698 0,4092001
uk82 |GREATER MAN S} 7 8899401198 8596407186 1,559294698 0,4092001
uk83 |LANCASHIRE 5952606627 7.12 35329 8899401198 8596407186 1, 46 0,4092001
uk84 |MERSEYSIDE . 27 7 88,99401198 8596407186 1, 946 0,4092001
uk81 |CLWYD, DYFED 7 88,99401198 8596407186 1,55929 0,408007136
uk92 |GWENT, MID-S- 7 35329341 88,99401198 B85,96407186 0,408007136
ukal |[BORD.-CENTR.- 7. 35329341 88,99401198 8596407186 1,55929 0,430887172
uka2 |DUMFR.-GALLO Sesrnossz.« 7 88,99401198 8506407186 1,55929 0,430887172
uka3 |HIGHLANDS, IS JEEREERIIG v S 88,99401198 8596407186 1,559294698 JEELEIARF
ukad |GRAMPIAN 5052606627 7. 88,99401198 8596407186 1,559294698 JENE . IARF
ukb |NORTHERN IRE| 3,440102109 g

123952096 GLERcERl R SRR 1,318908406| 0,348811767




Var |Nuts2 Superfi PoblacTotal

bel |REG.BRUXELLE| 0,00621118 1,7 11 22 32| 16,1/ 9481
be21 |ANTWERPEN 0,086850366 1,1 0,6 66 24 286,7 1631,2
be22 [LIMBURG (B) 0,08835673 7 0,8 0,7 83 17 2422 7753
be23 |OOST-VLAAND | 0,126089873% 13 0,7 85 30 298,2 13518
be24 |VLAAMS BRAB 0,0978 1,2 1,9 78| 26 2106 9992
be25 |WEST-VLAAND | 0,1512444163 11 0,6 83| 30 3134 11228
be31 |BRABANT WAL 0,099 1,3 05 80 42 109,1 339,1
be32 |HAINAUT 0,134970946 | 1,2 ; 85 46 3786 12848
be33 |LIEGE 0,182547903 15 | 38| 386,2| 1013,7
be34 |LUXEMBOURG | 0,173648649 1,1 0,6 86 43|  4440| 2413
be35 |[NAMUR 0,147845063 1,4 05 82 44| 366,65/ 4357
dk | DANMARK 0,041537105 2,8 0,4 09 54 40| 43094 5251
de11 |STUTTGART 0,141977647 32 0,6 0,7 25 23] 10558 38396
de12 |KARLSRUHE 0,076600665 32 0,6 0,7 24 26 6919 26436
de13 |FREIBURG 0,187666987 32 0,6 0,7 26 29 935,7 2069,8
de14 |TUEBINGEN 0,230096434 3,2 0,6 0,7 37| 25 8918 17135
de21 |OBERBAYERN | 0,214387586 35 0,6 0,8 25 18| 1752,9| 39573
de22 |NIEDERBAYER 0,1518497 35 06 0,8 47 24| 10326/ 1131
de23 |OBERPFALZ 0,13003096 35 0,6 0.8 37 22 969,0 1046,8
de24 |OBERFRANKEN| 0,136219057 35 06 0.8 34 32 723,1] 1103,9
de25 |MITTELFRANKE| 0,142305038 35 0,6 08 30 27| 7245 1659,3
de26 |UNTERFRANKE| 0,069854665 35 06 0,8 36 25 8532 13075
de27 |SCHWABEN 0,30658395 35 06 0,8 a5 22 9994 1709,9
de3 |BERLIN 0,005624297 46 0,6 0,9 7 42 88,9 34695
ded |BRANDENBUR | 0,100284978 2.4 0,4 0.8 30 47| 20476 25357
de5 |BREMEN 0,188118812 4.4 06 15 21 28 40,4 679,6
de6 |HAMBURG 0,082119205 47| 0,6 1.2 14 29 755 1704,6
de71 |DARMSTADT 0,093351242 35 0,7 07 23 26 7445| 36679
de72 |GIESSEN 0,149786285 35 0,7 0,7 39 31 538,1 1048,6
de73 |KASSEL 0,141030281 35 07 0,7 34 31 828,9 1260,8
de8 |MECKLENBUR | 0,120858948| 2.7 05| 1,1] 2 37| 23424 1831,7
de91 |BRAUNSCHWEI| 0,066691367 2.9 05 0,7 27 34 809,7 1677,6
de92 |HANNOVER 0,102929795 2,9 0,5 0,7 27 29 904,5 2129
de93 |LUENEBURG 0,223708366 29 05 0,7 49 32| 15252 1580,2
de94 |WESER-EMS 0,287184972 29 05 0,7 48 25| 14959 2324
dea1 |DUESSELDORF| 0,121974281 3,2 06 0,6 19 28 528,8 52841
dea2 |KOELN 0,15179905 32 06 08 29 26 736,5 41599
dea3 |MUENSTER 0,125760649 3.2 06 06 29 25 690,2 2557
dead4 |DETMOLD 0,119361767 32 0,6 0.6 29 28 651,8 1989,8
dea5 |ARNSBERG 0,142892862 32 06 0,6 19 29 799,9 3815,1
deb1 |KOBLENZ 0,120474484 3.1 05 0,5 44 29 809,3 1476,1
deb2 |TRIER 0,216737762 31 05 05 49 33 4923 502,2
deb3 |RHEINHESSEN-| 0,059150805 31 05 05 37 33 683,0 1971
dec |SAARLAND 0,131906615 3,7 0,9 09 38 36 257,0 1083,6
ded |SACHSEN 0,099081971 26 0,2 0,9 14 52| 18409 4581,7
dee1 |DESSAU 0,015 25 0,4 0,7 25 50 18412 577
dee2 |HALLE 0,0369 25 0,4 0,7 22 49 428,0 916,8
dee3 |MAGDEBURG 0,2533 25 0.4 0,7 25 51 4428 12641
def |SCHLESWIG-H | 0,289364948 33 0,7 0,7 39 271 15731 2708,7
deg |THUERINGEN | 0,107387944 28 0,4 0,8 21 51| 16175 2516,7
gr1i1 |ANATOLIKI MAK| 0,326882328 1,8 0,4 057826 451169 295648 14158 560,3
gri2 |KENTRIKI MAK | 0,251593022 4 0.9 08 451169 295648 19146 1771,4
gri3 |DYTIKI MAKED | 0,41995556 33 09 0,9 45,1169 295649 945,1 301,7
gri4 |THESSALIA 0,374225262 2.7 09 0,9 45,1169 295648 14037 7413
gr21 |IPEIROS 0,516462023 28 0,4 0,8 45,1169 295649 920,3 366,8
gr22 |IONIA NISIA 0,469007369 0 0,4 0,8 45,1169 295649 230,7 198,3
gr23 |DYTIKI ELLADA | 0,372070485 28 0,4 08 451169 295649 11350 731,4
|gr24 STEREA ELLAD| 0,42227796 16 04 08 451169 295649 1554,9 662,9
gr25 |PELOPONNISO | D,458295675 16 0,4 0,8 451169 205649 15490 671,8
gr3 |ATTIKI 0,225315126 6| 0,8/ 1,7 451169 285649 380,8 34492
gr41 |VOREIO AIGAIO|  0,48983316 0 1 1 45,1169 29,5649 3836 184,5
gr42 |NOTIO AIGAIO | 0,515701854 0 1 1 451169 29,5649 528,6 2671
lgr43 |KRITI 0,520393474 36 1 1 451169 29,5649 8336 558,3
es11 |GALICIA 0,128303423 34 1,1 0,3 53 28| 29477 27254
es12 |ASTURIAS 0,268364256 44 0,9 0.4 32 26/ 10564 1074
es13 |CANTABRIA 0,266303326 41 0,9 0,3 32 30 532,1 526,6
es21 |PAIS VASCO 0,193655172 43 0,8 0,4 8 21 725,0 2072,9
es22 |NAVARRA 0,249350399 5,1 1,4 0,4 34 26/ 1039,1 526
es23 |RIOJA 0,292212952 4 1 0,4 31 30 503,4 260,7
es24 |ARAGON 0,155261391 53 1 03 38 25| 4766,8| 11813




Var |Nuts2 Superfi PoblacTotal

es3 |MADRID 0,182486298 52 1,2 05 12 15 802,8 5012,5
es41 |CASTILLA-LEO | 0,186288693 43 Tl 0,3 42 32| 94010 2513
es42 |CASTILLA-LAM| 0,092130009 31 1 0,2 81 27| 79225 1690,6
es43 |EXTREMADURA| 0,208042883 32 11 0,2 69 34| 41802 1073,9|
es51 |CATALUNA 0,075531349 42 1 0,3 25 21| 31947 6066,8
es52 |COMUNIDADV | 0,011307451 3,9 1,1 0,3 a3 16| 23259 3908,4
es53 |BALEARES 0,052610279 36 1 0,4/ 40 23 4942 7276
es61 |ANDALUCIA 0,097654506 36 0,9 03 46 17| 87359 7112,7
es62 |MURCIA 0,014844924 35| 0,9 0.2 52 18] 11317 1081
es63 |CEUTA Y MELIL 3| 06 0,1 35 47 31 1324
es7 |CANARIAS | 0,049197861 34 09 03 44 14 748,0 1556,3
fri  |ILE DE FRANCE| 0,01412453 36| 05 08 24 40| 11965 10977,7
fr21 |CHAMPAGNE-A| 0,124650078 22 0,7 0,7 52 43| 25720 13525
fr22 |PICARDIE | 0,092991085 22 05 05 62 48| 19518 1855,2
fr23 'HAUTE-NORMA| 0,218988163 23 06 08 52 38| 12334 17768
fr24 |CENTRE 0,081975921 21 0,4 0,4 55 43| 3953 8| 2433
fr25 |BASSE-NORMA | 0,436414882 21 0,7 0,7 51 43|  1774,0| 14125
fr26 |BOURGOGNE 0,25393676 25 06 0,6 49 51| 31752 1623,8
fr3 |NORD-PAS-DE-| 0,164243836 2,3 0,5 0,5 66 45| 12451 3994 8
frd1 |LORRAINE 0,214499979 26 0,4 0,4 50 40| 23669 23115
fra2 |ALSACE 0,087974076 ; 0,6 0,6 43 3g 8332 16898
fr43 |FRANCHE-COM| 0,287588913 1,8/ 0 0.8 46 42| 16308 11133
r51 |PAYS DE LALO| 0,208369337 22/ 03 06 56 36| 32404 3139,7
fr52 |BRETAGNE 0,101428727 25| 0,4 0,7 54 33| 2750,7 28469
53 |POITOU-CHARE| 0,110999769 25| 06 086 62 45| 25046 1619,1
fr61 |AQUITAINE 0,125902376 28 07 0,7 53 40| 41834 2866,4
fr62 |MIDI-PYRENEE | 0,210035748 32 0.4 0,8 49 40| 45597 2484,2
63 |LIMOUSIN 0,34277172 28 1.4 0 49 49| 17058 718,9
fr71 |RHONE-ALPES | 0,212844975 25 0,4 0,7 34 35| 44967 5569,2
fr72 |AUVERGNE 0,411058886 23 0,8 0,8 45 49| 26169 13154
fr81 |LANGUEDOC-R| 0,166420518 3,2 05 0,9 42 34| 27761 22214
fr82 |PROVENCE-AL | 0,158061879 36 05 0,9/ 28 30| 31804 44282
fr83 |CORSE 0,32235861 39 0 0 27/ 35 8717 259,7
ie  |IRELAND 0,488425695 1,7 03 0,4 a3 32| 70285 3615,6|
it11 |PIEMONTE 0,196 16 0,56379 057826 20 28| 25399 42889
it12 |VALLE D'AOSTA 0,297 0 0,56379 057826 13 16 3262 118,7
it13 |[LIGURIA 0,109 24 058379 057826 9 28 5418 1658,5
it2 |LOMBARDIA 0,144 2 0,56379 057826 17 23| 23859 8924,9
it31 |TRENTINO-ALT 0,248 2,2 056379 057826 17 26| 13618 9132
it32 |VENETO 0,106 1,8 0,56379 057826 30 21 1836,4| 44331
it33 |FRIULI-VENEZI 0,099 1,7 0,56379 057826 30 25 7845/ 1188,9
itd |EMILIA-ROMAG 0,069 2 056379 057826 20 20 22123 39245
it51 |TOSCANA 0,081 1,7 056379 057826 21 30| 22992| 35232
it52 |UMBRIA 0,104 2,4 056379 057826 26 25 8456 8259
it53 |MARCHE 0,115 1,4 056379 0,57826 22 20 9693 14432
itt |LAZIO 0,135 1,7 056379 0,57826 13 17| 17203 52021
it71 |ABRUZZO ! 0,206 0,8 056379 057826 28 19| 10794 12706
it72 |MOLISE | 0,122 3 058379 057826 38 30 4438 3314
it |CAMPANIA | 0,121 16 056379 0,57826 24 22| 13595 57625
it91 |PUGLIA 0,095 1,2 0,56379 0,57826 30 17! 19348 4083
it92 |BASILICATA | 0,221 16 0,56379 057826 34 24 999,2 609,2
it93 |CALABRIA | 0,126 2,4 056379 057826 33 20| 1508,0 2075,8
ita |SICILIA ! 0,118 1,6 056379 057826 29 17| 25709 5004,7
itb |SARDEGNA | 0,481 1,8 056379 057826 41 16|  2409,0| 1660,7
u LUXEMBOURG | 0,258956386 2.1] 0.2/ 05| 57| 35 256,8) 412,8
nl11 |GRONINGEN | 0,182002022 263626 0,2 057826 71| 34 296,7 5581
ni12 |[FRIESLAND | 0,332694652 2,63626 0,1 057826 88 30 5741 612
nl13 |DRENTHE 0,232089552 2,63626 0,1 057826 89 21 268,0 4573
ni21 |OVERIJSSEL 0,438011696 2,63626 02 057826 83 25 342,0 1054
ni22 |GELDERLAND | 0,33735174 263626 0,1 057826 84 23 514,3 1876,3
ni23 |FLEVOLAND 0,023217247 2,63626 02 057826 85 1 241,2| 2728
ni31 |UTRECHT 0,430264993 2,63626 0,2 057826 70 26 143 4| 1070,6
ni32 |[NOORD-HOLLA| 0,181079084 263626 0,2 057826 55 37 4059/ 2468.4
ni33 |ZUID-HOLLAND| 0,233604179 263626 0,2 057826 49 30 3446 33329
ni34 |ZEELAND 0,042633015 2,63626 0,1 057826 88| 27 2932 3674
ni41 |NOORD-BRABA| 0,220188902 263626 0,2 057826 85| 17 5082 2290,4
nl42 |LIMBURG (NL) | 0,162516976 263626 02 057826 81| 19 2209 1133,7
at11 |BURGENLAND | 0,058497226| 23| 0,3 03 80 23 396,6 2748
at12 |NIEDEROESTE | 0,110357776/| 25| 0.4 0,4 72 34 1917,4 1521,5
at13 |WIEN 0,057831325 56| 0,7 0,8 45| 50 415 15926




Var |Nuts2 Superfi PoblacTotal

at21 |KAERNTEN 0,27777195 2.9 0,4 0,4 60| 23| 9533 562,2
at22 |STEIERMARK | 0,209421528 3 0,4 05 68 31] 16388 1207,8
at31 |OBEROESTERR| 0,226730111 23 0,3 0,4 56 26| 11978 13838
at32 |SALZBURG 0,416072676 31 0,5 05 51 19 7155 508,4
at33 |TIROL 0,326454775 3.2 0,5 05 56 26| 12648 659,9
at34 |VORARLBERG | 0,432910419 2,4 0.3 0,3 53 28|  260,1] 3438
pt11 |NORTE 0,065789474 2,5 05 02| 60 26| 21280 3530,8
pt12 |CENTRO (P) 0,060836502 27| 0,6 0,1| 76 26| 23670 1711,4
pt13 |LISBOAE VALE | 0,079631182 4 0,8 0.2 33 18] 11930 33105
pt14 |ALENTEJO 0,153360564 11 0,4 0,1 77| 39] 26930 524
pt15 |ALGARVE 0,018036072 1,7 0,3 0,2 63 26 4990 3453
pt2  |ACORES 0,43776824! 1,3] 0,3 0,1| 30 40 233,0 2415
pt3 |MADEIRA | 0,012] 1.2 0,3] 0,1 76/ 31 78,0 257,3
fi1l |UUSIMAA 0000 35 2 1,1 19 14| 10405 1326,6
fil2 |ETELAE-SUOM| —B0002 2.4 1.2 0,9 38 15| 58244 1796
fi13 |ITAE-SUOMI 0,000293524 | 2,2 1,3 0,7 44 11| 85172 704,9
fil4 |VAELI-SUOMI | 0,000256915 1,8 1,1 0,8 49 15| 46708 706
fi15 |POHJOIS-SUO | 0,000117588 29 1.1 0,9 50 g| 136088 558,1
fi2 |AHVENANMAA/ 1 0,8 52 18]  15572] 25,2
se01 |[STOCKHOLM | 0,014946071 0,56379 0,57826 24 31 649,0 17258
se02 |OESTRA MELLA| 0,020347627 [ 0,56379 0,57826 38 27| 38432 1501,1
se03 |SMAALAND ME | 0,032831988 0,56379 0,57826 50 30] 32712 794,6
se04 |SYDSVERIGE | 0,038017755 0,56379 0,57626 46 32| 1396,8 1264,5
se05 |VAESTSVERIGE| 0,022688542 0,56379 0,57826 44 29| 2992,7 1768,7
se06 |[NORRA MELLA | 0,002094699 0,56379 0,57826 49 31| 6397.1] 862,5
se07 |[MELLERSTAN | 0,001152948 0,56379 0,57826 44 20|  7112.2] 3939
se08 |OEVRE NORRL | 0,000259215 0,56379 0,57826 44 21| 15431.2] 5265
uk11 |CLEVELAND, D 0,19097 0,2 03 45,1169 29,5649 302,6 1167.4
uk12 |[CUMBRIA 0,2 03 45,1169 29,5649 682,4 4902
uk13 |NORTHUMBER 0,2 0,3 451169 295649 556,6 1440
uk21 |HUMBERSIDE 0,275 2,1 0,2 0,4 451169 295649 350,8 889,3
uk22 [NORTH YORKS 0,275 2,1 0,2 0,4 451169 295649 830,9 7284
uk23 |SOUTH YORKS 0,275 2,1 0,2 0,4 451169 295649 155,9 1304,6
uk24 |WEST YORKSH 0,275 2.1 0,2 0,4 451169 295649 203,4 2104,9
uk31 |DERBYSHIRE, 0,191 1,1 0,2 0,3 451169 295649 4789 1987 4
uk32 |LEICS., NORTH 0,191 1.1 0,2 0,3 45,1169 29,5649 491,8 1517
uk33 |LINCOLNSHIRE 0,191 1,1 0,2 0,3 45,1169 295649 592,1 608,7
ukd |EAST ANGLIA 15 0,2 0,3 45,1169 295649 1257| 2114
uk51 |BEDFORDSHIR 1,7 0,2 0,4 451169 295649 2875 1552,7
uk52 |BERKS.,BUCKS. 1,7 0,2 0,4 451169 295649 574,2 20326
uk53 |SURREY, EAST- 17 0,2 0,4 451169 295649 546 24983
uk54 |ESSEX 1,7 0,2 0,4 451169 295649 367,5 1573,7
uk55 |GREATER LON 1.7 0,2 0,4 451169 295649 157,8 6987,3
uk56 |HAMPSHIRE, IS 1,7 0,2 0,4 451169 295649 415,9 1736,1
uk57 |KENT 1.7 0,2 0,4 451169 295649 3735 1548 8
uk61 |AVON, GLOUCS 15 0,2 04 451169 295649 746,1 2120,1
uk62 [CORNWALL, D 0,399 1,5 0.2 04 451169 295649 10262 1537,3
uk63 |DORSET, SOME 0,399 15 0,2 0,4 451169 29,5649 610,5 1155,3
uk71 |HEREFORD-W 0,031 15 0.2 0,3 45,1169 29,5649 590,2 1194,6
uk72 |SHROPSHIRE, 0,031 15 0,2 0,3 45,1169 29,5649 620,3 14736
uk73 |WEST MIDLAN 15 0,2 D,3 451168 29,5649 89,9 26325
uk81 |CHESHIRE 1,7 0,2 D4 45,1169 29,5649 2331 976,9
uk82 |GREATER MAN 1,7 0,2 0,4 451169 295649 128,6 2578,1
uk83 |LANCASHIRE 1,7 0.2 0,4 451169 295649 307 1425
uk84 |MERSEYSIDE 1,7 0,2 0,4 451169 295649 655 1430,8
uk91 |CLWYD, DYFED 0,585 1,7 0.2 0,4 451169 295649 17136 1131,7
uk92 |GWENT, MID-S- 0,585 17 0.2 0,4 451169 295649 363 1783,2
ukal |BORD.-CENTR.- 0,591 2 0,2 05 451169 295649 1786,3 1881,7
uka2 |DUMFR.-GALLO 0,591 2 0,2 0,5 451169 295649 19899 24352
uka3 |HIGHLANDS, IS 0,591 2 0,2 05 45,1169 295649  3061,1 279,2
uka4 |GRAMPIAN 0,591 2 0,2 05 451169 295649 870,7 530,3
ukb |NORTHERN IRE| 0,575839116] 1,8] 0,3 05 451169 295643  13483] 1645,3
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